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على دقة  Support Vector Machine آلة متجه الدعم قياس أثر استخدام نموذج

على شركات المقيدة في سوق الأوراق المالية  دراسة تطبيقية -التنبؤات المالية 

 المصرية

 عبدالحميد الجوهرىد/ رشا مصطفى 

 مدرس بقسم المحاسبة والمراجعة

 كلية التجارة 

 جامعة عين شمس

 

 المستخلص:

تقنيةة للةة جتجةل الةدع    قياس أثر تطبيقيتمثل هدف الدراسة في  :  الهدف من الدراسة

(SVM  كإحدى تقنيات الذكاء الإصطناعي في تحسين ) دقة التنبؤات المالية في

التنبةؤ بالتةدفقات  دقةة تحسةينوذلك جةن لاة      ،سوق الأوراق المالية المصرية

 النقدية.

 دراسةة وتحليةلفةي تحقيةق الفةدف البحثةي علة    الباحثةة  ت اعتمةد   منهجية الدراسة:

، بالإضةافة للة  لاةراء دراسةة بموضةو  البحةث الدراسات السابقة ذات الصلة  

، في سوق الأوراق المالية المصريةجن الشركات المقيدة    ججموعةتطبيقية عل   

( لتطبيق تقنية للةة جتجةل الةدع  MATLAB R2022b) ستخدام برناججوت  ا

(SVM.وذلك للتنبؤ بالتدفقات النقدية ) 

 جا يلي: أسفرت نتائج الدراسة التطبيقية عن: الدراسةنتائج 

( Modles( لجميةةع الةةة)MAEلنخفةةاق قيمةةة المتوسةةل المطلةةق لخطةة  التنبةةؤ) .1

(، حيةث كةاا المتوسةل المطلةق لخطة  التنبةؤ بالتةدفقات SVMالخاصة بتقنية )

 .(0.0225( والقيمة )0.0102( جا بين القيمة)MAEالنقدية )

( الخاصةة Modles( لجميةع الةة)MSEلنخفاق قيمة جتوسل الخط  التربيعةي) .2

( لخطةة  التنبةةؤ MSE(، حيةةث كةةاا جتوسةةل الخطةة  التربيعةةي)SVMبتقنيةةة )

 (.0.9664( والقيمة)0.0030( جا بين القيمة)MSEبالتدفقات النقدية )
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( Modles( لجميةع الةة)RMSEلنخفاق قيمةة الجةذر التربيعةي لخطة  التنبةؤ) .3

(، حيةةث كةةاا الجةةذر التربيعةةي لخطةة  التنبةةؤ بالتةةدفقات SVMالخاصةةة بتقنيةةة )

 (.0.9830( والقيمة)0.0054( جا بين القيمة)RMSEالنقدية)

التةدفقات النقديةة  -–للةة جتجةل الةدع   -تقنيات الذكاء الإصطناعي  :الكلمات المفتاحية

 -المنطةق البةبابي-الشبكات العصبية الإصطناعية  -التنبؤات المالية  -المستقبلية

 التقارير الرقمية.

Measure the impact of using the Support Vector Machine 

model on the accuracy of financial predictions - An applied 

study On companies registered in the Egyptian stock market  

Abstract: 

Purpose: The aim of the study is to measure the impact of 

applying the Support Vector Machine technique as one of the 

Artificial Intelligence techniques in improving the accuracy of 

financial predictions in the Egyptian stock market, by improving 

the accuracy of predicting cash flows. 

Methodology: The researcher relied on studying and analyzing 

previous studies related to the research topic, in addition to 

conducting an empirical study on a group of companies listed on 

the Egyptian Stock Exchange, and a program was used 

(MATLAB R2022b)to apply the Support Vector Machine 

technique to predict cash flows. 

Findings: The results of the applied study showed the following: 
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1. The absolute average error (MAE) for all (SVM) models has 

decreased, where the absolute average error for cash flows 

prediction (MAE) ranged between (0.0102) and (0.0225). 

2. The mean squared error (MSE) value for all (SVM) models 

has decreased, where the mean squared error for cash flows 

prediction (MSE) ranged between (0.0030) and (0.9664). 

3. The root mean squared error (RMSE) value for all (SVM) 

models has decreased, where the root mean squared error for 

cash flows prediction (RMSE) ranged between (0.0054) and 

(0.9830). 

Keywords: Artificial Intelligence Techniques - Support Vector 

Machine – Future Cash Flows– Financial Predictions- Artificial 

Neural Networks- Fuzzy Logic- Digital Reports. 

 المقدمة

التقارير المالية تشوبفا الكثير جن أوال القصةور، التةي أدت للة  ديةادة اهتمةام 

ين بقبية اودة التقارير الماليةة، وذلةك باعتبارهةا المصةدر الباحثالمفنية و  الشركات  

الرئيسةةي للحصةةو  علةة  المعلوجةةات المحاسةةبية التةةي تخسةةتخدم فةةي لتخةةاذ القةةرارات 

ا بعةةد الأدجةةات ا قتصةةادية التةةي واافتفةةا البورصةةات العالميةةة  المختلفةةة، ولاصوصةةع

(، ويعتمةد التنبةؤ بمقةدار 36،ص 2016ولنفيار شركات جاليةة عم قةة )للفةام جحمةد،

وتوقيت التدفقات النقدية المستقبلية ودراة الت كد المتعلقةة بفةا علة  اةودة المعلوجةات 

ي لتخةاذ المدلا ت الفاجةة التةي يسةتخدجفا المسةتثمرين فة  ىالمحاسبية، ففي تخمثل أحد 

القرارات، فحااتف  للمعلوجةات عةن التةدفقات النقديةة المسةتقبلية تعتمةد علة  أا قيمةة 

علة  الشةركات استثماراتف  هي القيمة الحالية للتدفقات النقدية المستقبلية، كما أا قدرة 

توليةةد تةةدفقات نقديةةة جسةةتقبلية يةةنعك  علةة  قيمةةة أسةةفمفا، وقيةةام المسةةتثمرين بتوقةةع 
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جنةذر جحمةد والاةروا   )  التدفقات النقدية المستقبلية يسمح لفة  بةالتنبؤ ب سةعار الأسةف 

 Financial -3،ص 2017عصةةةةةةةةةةةام عبةةةةةةةةةةةدالمنع ، -6، ص 2022،

Dictionary,2019 .) 

ا العواجةل أكثةر جةن الحديثةة التكنولوايا تخعتبر  شةركات  عمةل بيئةة علة  تة ثيرع

 العمةل، بيئةة في لتؤثر وعديدة اديدة لجكانات وقدرات  بدلاو  سمحت  الأعما ، حيث 

 وجةن علة  التكنولوايةا جعتمةدة ثقافةة للة  الشةركة ثقافةة التكنولوايا غيرت  وبالتالي

تقنيات الذكاء الإصطناعي، وتقوم تقنيةات الةذكاء الإصةطناعي  التكنولوايا هذه أدوات 

ا في لالق بيئة عمل أكثر قابلية للتنبؤ جما يؤدي لل  تقليل المخةارر الماليةة،  ا هاجع بدورع

عقةدة التةي تخمكنفةا جةن  وذلك جن لا   ا عتماد علة  ججموعةة جةن الخورادجيةات المخ

التعاجل جةع البيانةات البةخمة وجعالجتفةا فةي وقةت قياسةي للتنبةؤ بالأوضةا  الماليةة 

وذلةك بتحويلفةا جةن ججةرد جعلوجةات جتراكمةة وغيةر   الأعمةا ،شةركات  والتنافسية ل

وبالتةالي  جففوجة لل  جعلوجات ذات قيمة يمكةن اسةتل لفا وا سةتفادة جنفةا بعةد ذلةك،

تؤثر هذه الميزة فةي التعةرف علة  الفةرص المتاحةة والمخةارر المحتملةة المسةتقبلية، 

 .(Fintechnews, 2018,p.160)سربع والتي تتطلب لتخاذ قرارات بش نفا بشكل 

المحاسةبي، كما أنل وفقعا لأهمية تطبيق تقنيات الةذكاء الإصةطناعي فةي المجةا   

، دقة التنبؤات الماليةنموذج علمي يمكن تطبيقل عمليعا جن أال تحسين   الباحثة  ت لقترح

وهةو  (SVM) سةتخدام نمةوذجبا المسةتقبلية قات النقديةةفوذلك جن لاة   التنبةؤ بالتةد 

 .لحدى نماذج الذكاء الإصطناعي

 مشكلة الدراسة .1

 Artificial Intelligenceأحةةةةدثت تقنيةةةةات الةةةةذكاء الإصةةةةطناعي)

Techniques(تطةةور كبيةةر فةةي ججةةا  تكنولوايةةا المعلوجةةات )Information 

Tecnonlogy ،حيث يخعتبر الذكاء الإصطناعي لحدى فرو  علةوم الحاسةب ايلةي ،)

ويتبمن تكوين أافزة وبرججيات ذكية تعمل وتتفاعةل جثةل العنصةر البشةري، وهةو 

تسمية شا  استخداجفا للإشارة لل  ججا  العلوم الذي يكوا هدفل الرئيسةي هةو تمكةين 
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براجج الحاسب ايلي بالقدرة عل  تنفيذ بعض المفةام جثةل المنطةق والتخطةيل والةتعل  

والإدراك، كما يشمل الذكاء الإصطناعي ججموعة جةن القةدرات المختلفةة والمتشةابكة 

كالإبدا  والمعرفة والةوعي الشخصةي، كمةا يخسةاعد التسةار  المتزايةد لتطةور الةذكاء 

في لعادة هيكلة أعمالف  ونماذاف ، وهذا الذي يدعخ  ارتبةار    الإصطناعي ا ستراتيج

 وتدالالل جعفا. الشركةالذكاء الإصطناعي بالعمليات التجارية الخاصة ب

الماليةة، وتلةك البةلور التةي تعكة  قلةق حملةة    المخالفةات أجام الواقع الةذي يعكة   

الأسف  والمجتمع بصفة عاجة، والنتائج التي تعك  تبليل جخسةتخدجي المعلوجةات المحاسةبية  

هتمةةام بتطبيةةق تقنيةةات الةةذكاء  اءة سةةوق الأوراق الماليةةة، داد ا  والتةة ثير السةةلبي علةة  كفةة

الإصطناعي حيث ثبت فعاليتفا في لكتشاف الإحتيا  والت عب بالقوائ  المالية في العديةد جةن  

الأبحاث السابقة، كما ثبت دقة تلك التقنيات في التنبؤات المالية، ولتةوفير جعلوجةات جحاسةبية  

بإستخدام نموذج علمي يعتمد عل  تقنيات الذكاء الإصةطناعي    الباحثة تتس  بالجودة والدقة قام  

( عل  بيانات التدفقات النقديةة  Support Vector Machineوهو عبارة عن تطبيق تقنية ) 

للشركات للت كيد عل  دقة التنبؤات المالية عنةد لسةتخدام تقنيةات الةذكاء الإصةطناعي، وجثةل  

(،  Big Dataهذا النموذج جن ش نل أا يسمح بتحليل جسةتمر لكميةات ضةخمة جةن البيانةات) 

كما أنل سوف يكوا أكثر دقة جن أال لتخاذ القرارات الإستثمارية، بما يؤدي للة  ديةادة دقةة  

، وجما سبق يمكن للباحثة صياغة جشكلة البحث فةي  الأعما    شركات  التنبؤ بالتدفقات النقدية ل 

 التساؤ  التالي: 

( في تحسين Support Vector Machine)  آلة متجه الدعم  ما هو دور تقنية   

 ؟ دقة التنبؤات المالية

 الدراسات السابقة .2

 Supportفي هذا الجزء الدراسات السابقة التةي تناولةت تقنيةة ) الباحثةتناو  ت

Vector Machine وهي جن لحدى تقنيات الذكاء الإصطناعي ودورهةا فةي ديةادة )

، وفةةةةةةةةي هةةةةةةةةذا الصةةةةةةةةدد فقةةةةةةةةد هةةةةةةةةدفت الماليةةةةةةةةةدقةةةةةةةةة التنبةةةةةةةةؤات 

 SVM and XBRL Based بعنةواا  (Paulius&Gintautas,2011دراسةة)

Decision Support System for Credit Risk Evaluation   ،  للة  تقةدي
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ا لتنفيذه بطريقة شاجلة وجستقلة عن رريق تطبيق  لرار لتقيي  جخارر ا ئتماا ونموذاع

( المطبقةة SVMويدع  هذا الإرار تقنية للة جتجل الدع  )  تقنيات الذكاء الإصطناعي،

( التي XBRL) عل  نطاق واسع ك ساس للتقيي  الذكي، وللة تقارير الأعما  الموسعة

ل الحكوجةةات والسةةلطات  يةةت  تطويرهةةا وتنفيةةذها ودعمفةةا علةة  نطةةاق واسةةع جةةن قلبةةا

عتبارهةةةا لحةةةدى تقنيةةةات الةةةذكاء ( باSVMوتناولةةةت الدراسةةةة تقنيةةةة ) التنظيميةةةة،

الإصطناعي التي تخمثل ح ع فعا ع للعديد جن المشاكل المختلفة المتعلقةة بةالتعرف علة  

الأنمار، والتصنيف، والإنحدار، والتنبةؤ، بمةا فةي ذلةك التنبةؤ المةالي وتقيةي  جخةارر 

( أثبتةت أنفةا حةل فعةا  فةي ججةا  SVMتقنيةة )  ا ئتماا، وتوصلت الدراسة للة  أا

التنبةةؤ بالمخةةارر ا ئتمانيةةة جةةع نتةةائج جماثلةةة أو أفبةةل جةةن جعظةة  تقنيةةات الةةذكاء 

الإصطناعي الألارى جثل الشبكات العصبية الإصطناعية والخواردجيات الجينية، كما 

( أثبتةت أنفةا أكثةر دقةة وفعاليةة، SVMالنماذج الفجينة الذكية القائمة عل  تقنيةة )أا  

ستخدام نماذج ذكية في جؤسسات الاتبار والاتيار نموذج تنبؤي يتيح تنفيذ وحيث يجب ا

 ا ئتماا وذلك للتنبؤ بإف س الشركات. 

 Evaluating ( بعنةةواا  Gerlein,et al.,2016,p.2تناولةةت دراسةةة)

machine learning classification for financial trading: An 

empirical approach  ،  تقيي  جدى فعالية تطبيق تقنيةات الةذكاء الإصةطناعي فةي

المجا  المحاسبي جن لا   التعرف عل  جدى دقةة نتةائج التصةنيف بعةد تطبيةق تعلةخ  

( في التنبؤات المالية، وذكرت الدراسة أنل جن المحتمةل Machine Learningايلة)

( Machine Learningأا تكوا التنبؤات المالية هي أه  تطبيق جن لا   اسةتخدام)

 MLللتنقيب عن البيانات في الأسواق المالية، وتستخدم غالبيةة التقنيةات القائمةة علة  

( كجةةزء جةةن سةةمات التةةدريب Technical Indicatorsللتةةداو  المؤشةةرات الفنيةةة)

، المستخراة جن السلسلة الماليةة بةد ع جةن اسةتخدام الأسةعار الأوليةة كمتجةل للتةدريب 

أا النمةاذج الفجينةة التةي تتكةوا جةن نمةوذج لحصةائي لاطةي   وتوصلت الدراسة لل 

 ولاواردجية تعلخ  للي غير لاطية، أكثر فعالية في التنبؤات المالية المستقبلية.



 
 ... على دقة التنبؤات المالية    Support Vector Machineقياس أثر استخدام نموذج آلة متجه الدعم  

رشا مصطفى عبدالحميد الجوهرى د/      

 2023يوليو  -العدد الثالث                           المجلد الرابع عشر                                                    

   2961 
 

  

 Classification بعنةواا  ( Guang Yih Sheu,2019كما هدفت دراسة)

of the Priority of Auditing XBRL Instance Documents with 

Fuzzy Support Vector Machines Algorithm   التعةرف علة  أثةر  ، للة

( SVMلسةةتخدام لحةةدى تقنيةةات الةةذكاء الإصةةطناعي المتمثلةةة فةةي للةةة جتجةةل الةةدع )

المعتمدة عل  المنطق الببابي في تصنيف التقارير الماليةة الرقميةة التةي تة  لعةدادها 

وذلةك لكةي يةت  اكتشةاف ا حتيةا    جةن حيةث أولويةات المرااعةة،  XBRLوفقعا لللة  

المالي في التقارير المالية، وذكرت الدراسة أا اكتشةاف التقةارير ا حتياليةة يسةتلرق 

ا، وتقةوم للةة  وقتعا روي ع لذا كاا الحج  الإامةالي للمسةتندات المطلةوح فحصةفا كبيةرع

دلالة، ويت  البحث بعةد ذلةك عةن المسةتوى SVMجتجل الدع  ) ( بتصنيف البيانات المخ

الفائق، الذي يفصل البيانات المدلالة لل  فئتين، ويستمر هةذا البحةث حتة  يةت  العثةور 

  جبدأ تقليل الخطة  للة  عل  أفبل سطح فاصل، ويت  تدريب تلك التقنية با عتماد عل

وتوصلت الدراسة لل  أا للة جتجةل  الحد الأدن  وذلك بين القي  المتوقعة والقي  الفعلية،

حيث ت لاذ النواة فبةاء لدلاةا   (kernel trickالدع  تستخدم تقنية تسم  لادعة نواة)

( تحو  نواة SVMجنخفض الأبعاد وتحولل لل  جساحة ذات أبعاد أعل ، أي أا تقنية )

المسائل غير القابلة للفصل للة  جسةائل قابلةة للفصةل عةن رريةق لضةافة المزيةد جةن 

، جمةا لنعكة  علة  ( أكثةر قةوة وجرونةة ودقةةSVM)  الأبعاد لليفا، جما يجعةل تقنيةة

 حتيا  المالي في التقارير المالية.كتشاف ا سرعة ودقة ا

 Earning Movement بعنةواا   (Amos&Rimona,2019أجا دراسة )

Prediction Using Machine Learning-Support Vector Machines 

(SVM) ،   سةةتخدام تقنيةةات الةةذكاء الإصةةطناعي فةةي التنبةةؤ بحركةةة افقةةد هةةدفت للةة

(، وأشارت الدراسة لل  أنةل يةت  SVMالأرباح جن لا   تطبيق تقنية للة جتجل الدع )

ا عتماد عل  التنبؤ بحركة الأرباح في العديد جن الأسواق الماليةة وذلةك بفةدف تقيةي  

نمةوذج   سةتثمار، وتوصةلت الدراسةة للة  أاالأعما  ولتخاذ قرارات ا   شركات  أداء  

(؛ سيسةمح بالتحليةل المسةتمر لكميةات SVMالتنبؤ بحركة الأربةاح باسةتخدام تقنيةة )

النمةاذج ، كمةا أا ضخمة جن البيانات، جما يؤدي لل  لتخةاذ قةرارات اسةتثمارية دقيقةة
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( تتفوق علة  النمةاذج الإحصةائية التقليديةة، حيةث تتحسةن SVMالتي تستخدم تقنية )

نمةةاذج التنبةةؤ المةةالي عنةةد لسةةتخدام تقنيةةات الةةذكاء الإصةةطناعي بشةةكل عةةام وتقنيةةة 

(SVM.بشكل لااص ) 

-Efficient Stock بعنةةواا   (Isaac,et al.,2020)كمةةا هةةدفت دراسةةة

Market Prediction Using Ensemble Support Vector Machine    للة

( فةي SVMلستخدام لحدى تقنيات الةذكاء الإصةطناعي وهةي تقنيةة للةة جتجةل الةدع )

التنبؤ ب سعار الأسف ، وأشارت الدراسة لل  أا التقدم في تقنيات الذكاء الإصطناعي قد 

، حيةث جفد الطريق فةي السةنوات الألايةرة لتوقةع أفبةل وأكثةر دقةة لأسةعار الأسةف 

( في ايونة الألايرة شةعبية كبيةرة بةين لاواردجيةات تعلةخ  ايلةة SVMاكتسبت تقنية )

(Machine Learning المستخدجة للتنبؤ بسوق الأوراق الماليةة، وهةدفت الدراسةة )

ا لل  بياا أهمية لسةتخدام تقنيةة ) ( فةي التعاجةل جةع الأنمةار غيةر الخطيةة SVMأيبع

عقدة وذلك للتللب عل  عيوبفا عند التنبؤ ب سعار الأسف  ، وتوصلت الدراسة لل  أا المخ

( الألاةرى Machine Learning( تفوقت في الأداء عل  لاواردجيات)SVMتقنية )

أيةام،  10والشةبكة العصةبية فةي توقةع حركةة سةعر السةف  قبةل  جثةل شةجرة القةرار،

٪( جقارنة بتقنيةة شةجرة القةرار 93,7( دقة تنبؤ أفبل بنسبة)SVMوأظفرت تقنية )

، كمةا أا ٪(80,1٪(، أجةا تقنيةة الشةبكة العصةبية كانةت النسةبة)75,3وكانت النسبة)

(، سةوف تةؤدي للة  تعظةي  أربةاح SVM٪( التي حققتفةا تقنيةة )93,7الدقة الباللة )

 المستثمرين في بورصة الأوراق المالية.

 التعقيب عل  الدراسات السابقة وتحديد الفجوة البحثية  .3

جةةن لاةة   عةةرق واسةةتقراء الدراسةةات السةةابقة الخاصةةة بتقنيةةات الةةذكاء 

 جا يلي: الباحثةستخلص ت الإصطناعي،

أهميةةة تطبيةةق تقنيةةات الةةذكاء الإصةةطناعي فةةي الأسةةواق الماليةةة، حيةةث أا  •

جتطةورة وهةي جرحلةة الةذكاء ا ستثمارات والأسواق الماليةة تنتقةل للة  جرحلةة  

 الإصطناعي والتكنولوايا المالية باستخدام النظام المالي الرقمي.
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( جنفجية توفر وسةائل اديةدة  ستكشةاف الأنمةار Machine Learningيقدم ) •

عقدة في البيانات، كما أا المحاسبين سوف يجدوا أا نتائجف  ستكوا أكثر دقة  المخ

 في تحليل البيانات لأغراق لتخاذ القرار بعد استخدام تقنيات الذكاء الإصطناعي. 

يجب عل  المحاسبين ا هتمةام بشةكل ايةد بالتقنيةات الحديثةة فةي ججةا ت المعلوجةات   •

والمعرفة وجحاولةة ففمفةا والتكيةف جعفةا ولدجاافةا فةي نظةام المعلوجةات المحاسةبي،  

ا جنل ولي  أداة جستقلة في أيدي جفندسي المعلوجات الةذين قةد يسةتقلوا   واعتبارها ازءع

بفةةذه الةةنظ  وينافسةةوا بفةةا جحاسةةبي نظةة  المعلوجةةات المحاسةةبية، وذلةةك لأا الةةذكاء  

 الإصطناعي وججا تل المختلفة يمثل هدفعا للمحاسب ينبلي التركيز عليل. 

مزيةد مةن البحثيةة التةي تتطلةل ال؛ أا الفجةوة  الباحثةةرى  وفقعا لما سةبق تة

تقنيات الذكاء الإصطناعي من أجةل تحسةين ستخدام الدراسة تتمثل في ضرورة ا

، وتفدف الدراسة للة  سةد اةزء جةن الفجةوة فةي الدراسةات دقة التنبؤات المالية

ستخدام تقنيةة للةة جن لا   ا  المستقبليةالسابقة فيما يتعلق بالتنبؤ بالتدفقات النقدية  

 . ةدقة التنبؤات المالي (، جما يخساه  في تحسينSVMجتجل الدع )

 ةهدف الدراس .4

تطبيةق تقنيةة للةة جتجةل  قياس أثرجن لا   هذه الدراسة لل  بياا   الباحثةفدف  ت

، دقةة التنبةؤات الماليةة( كإحدى تقنيات الذكاء الإصطناعي فةي تحسةين SVMالدع  )

، كما يفةدف البحةث لدراسةة هةذه المستقبليةجن لا   ديادة دقة التنبؤ بالتدفقات النقدية 

المشكلة في بيئة الأعما  المصةرية، وبالتةالي يمكةن أا يكةوا لةل جسةاهمة فةي لثةراء 

 البحث المحاسبي الأكاديمي في هذا المجا .

 أهمية الدراسة .5

تقنيةة    تطبيةق أثةر    قيةاس تتمثل الأهمية العلمية للدراسة في تناولفا لموضو  هام وهةو  

،  ات الماليةة ( عند التحقق جن اودة التقةارير الماليةة بد لةة دقةة التنبةؤ SVMللة جتجل الدع ) 

ولبراد جا ينبلي أا تكوا عليل جحتوى التقارير المالية، وتستمد الدراسة أهميتفةا العمليةة جةن  

سةتخداجاتفا المحاسةبية،  ( وا SVMلا   توايةل ا هتمةام نحةو دور تقنيةة للةة جتجةل الةدع ) 

لاتيار الشركة التي يرغةب ا سةتثمار فيفةا،  فية تحقيق ا ستفادة لكل جن المستثمرين في ا وكي 
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ا الإدارة في التعرف عل  تحديةد جسةار الشةركة   والبنوك لإتخاذ قرارات جنح ا ئتماا، وأيبع

 وتوسيع النشار وتحديد جصادر التمويل المناسبة. 

 فرض الدراسة .6

 لتحقيق هدف الدراسة يمكن صياغة الفرق التالي:

 .    ات المالية ( وبين دقة التنبؤ SVMتقنية للة جتجل الدع  )   بين تطبيق جعنوي  يواد ت ثير     

 للدراسة التاصيل النظرى .7

 الذكاء الإصطناعي مفهوم 1/7

( الذكاء الإصطناعي ب نل  أحد التكنولوايةات Spacey,J.,2016,p.18عرف )

التي صخممت لكي تتعل  وتطور جن نفسةفا وعةادعة تخسةتخدم لحةل المشةك ت أو الأجةور 

عقدة التي يصعخب حلفا بالطرق التقليدية ، حيةث يخحةاو  الةذكاء الإصةطناعي أثنةاء "المخ

 تنفيذ بعض المفام تكرار أو تقليد الذكاء البشري. 

( الذكاء الإصطناعي عل  أنل Dan.W.Patterson,2017,p.48بينما عرف)

  فر  جن فرو  علوم الحاسبات الذي يفةت  بدراسةة وتكةوين أنظمةة حاسةوبية تظفةر 

بعةةض صةةيذ الةةذكاء ، حيةةث تةة  برججةةة هةةذه الأنظمةةة للحصةةو  علةة  جعلوجةةات 

واستنتااات حو  المشكلة القائمة، كما تواد اجكانيات ألاةرى لفةذه الأنظمةة جثةل ففة  

( أو أي اجكانيات تحتاج لل  ذكاء لصةطناعي Natural Languageالللات الطبيعية)

 جن قبل العنصر البشري.  تنفذ عندجا 

كما يمكن تعريف الذكاء الإصطناعي ب نل تلك الوسةائل التةي تةؤدي للة  حلةو  

عقدة اعتمادعا عل  براجج الحاسب ايلي، وذلك جن لاة   تطبيةق ججموعةة  للمشاكل المخ

جةةن العمليةةات التةةي تعمةةل علةة  جخحاكةةاة تفكيةةر العنصةةر البشةةري فةةي الوصةةو  للةة  

ا ستنتااات، بمعن  أنفا تخحاو  أا تخحةاكي الةذكاء البشةري فةي التوصةل للة  النتةائج 

 (.50،ص 2014)جحمد عبداللطيف، 
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 تقنيات الذكاء الإصطناعي 2/7

تخعتبر تقنيات الذكاء الإصطناعي جن أه  التطورات في اميةع المجةا ت عاجةةع 

ولاصائص جتطورة تتس  بفا وفي ججا  المحاسبة لااصةع، وتخعرف عل  أنفا سلوكيات 

براجج الحاسب ايلي، والتي تخساعدها في جخحاكاة القدرات الذهنية والبشرية، وجن أهة  

لاصائصفا قدرتفا عل  التعلخ  والإستنتاج وسرعة لتخاذ قرارات بشة ا الأحةداث غيةر 

المتوقعة والتي ل  يت  برججتفا في براجج الحاسب ايلةي، وذلةك للمسةاهمة فةي تحقيةق 

ا عن  أهداف وجفام جحددة، وتتبمن العديد جن التقنيات الحديثة والتي بدأ البحث جؤلارع

(، Machine Learningلجكانية لستخداجفا فةي ججةا  المحاسةبة وجنفةا تعلة  ايلةة )

الشبكات العصبية الإصطناعية، والمنطق البةبابي، وللةة جتجةل الةدع ، وغيرها)جفةا 

 ومن أهم تقنيات الذكاء الإصطناعي ما يلي:(، 3،ص 2019جحي الدين،

 (Support Vector Machineآلة مُتجه الدعم ) 1/2/7

دجت جةةن قبةةل 1993ظفةةرت تقنيةةة للةةة جتجةةل الةةدع  فةةي عةةام  ، حيةةث قةةخ

(، وهةةي عبةةارة عةةن ججموعةةة أسةةاليب جخرتبطةةة بطةةرق Boser&Guyonين)البةةاحث

وجناهج تعلخ  ايلة وتخستخدم فةي تصةنيف البيانةات، وتنتمةي للة  ججموعةة المخصةنفات 

الإحصائية، وهةي أداة للتنبةؤ وتسةتخدم نظريةة الةتعلخ  كة داة   والملفات للبيانات  الخطية  

ا فةي جعالجةة البيانةات،  لتحقيق أقص  قدر جن الدقة التنبؤية جةع تجنةب الإفةرار تلقائيةع

حيث يمكن تعريففا ب نفا أنظمة تستخدم جساحة فرضية جبنيةة علة  الوظةائف الخطيةة 

في جساحة جتعددة الأبعاد وفق لاواردجية التي تنفذ التمييز بين البيانةات المسةتمدة جةن 

 (. Liu hongjiu,2010,p.4نظرية التعلخ  الإحصائية)

كما تخعد تقنية للة جتجةل الةدع  جةن أشةفر رةرق التصةنيف المبنةي علة  أنظمةة 

دلالة  الحاسب ايلي، والتي تعتمد عل  ليجاد جنحن  أو جستوى جعين يفصل العينات المخ

عن بعبفا البعض، وتتميز بقدرتفا عل  تصنيف المسائل ذات الفئةات الثنائيةة، حيةث 

تقوم هذه الخواردجية بحساح سطح أو ججموعة أسطح في بخعد للار يختلف رولل عةن 

تجل الخصائص ) (، كما تتحدد دقةة الخةواردم Vikramaditya,2010,p.64رو  جخ

بقدرتل عل  الفصل بين الخصائص بحيث تكوا أقرح عينة جن كة  الخصةائص أبعةد 
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جا يكوا عن بعبفما البعض وهو جا يخسم  بالفاجش، وبصفة عاجةة كلمةا داد هةاجش 

البيانةات الليةر لاةاص بمرحلةة التكةرار الفصل كلما قل الخط  في حالة التعمةي  لجةزء 

والتعلخ ، وبالرغ  جما تبدو عليل المشكلة جن سفولة، ل  أنل في أغلب الأحياا   يمكةن 

تجفةات الخصةائص لبخعةد  الفصل بين الخصائص لاطيعا، وحينفا نلج  لتحويل جحةاور جخ

أعل  بحيث يت  الفصل بينف  بسطح، ويراع  في هذا المنظةور العةبء الحسةابي فيةت  

تجفةةةةةات بواسةةةةةطة دالةةةةةة المصةةةةةفوفة) -Huaحسةةةةةاح البةةةةةرح القياسةةةةةي للمخ

Cheng,2014,p.10.) 

 (SVMمفهوم تقنية آلة متجه الدعم) 1/1/2/7

هي لحدى تقنيةات الةذكاء الإصةطناعي التةي يمكةن أا تخسةاعد فةي حةل جشةاكل 

(، وهي عبارة عن أسلوح يجمةع بةين النظريةة Big Dataتصنيف البيانات البخمة)

(، Supervised Machine Learningالإحصةةائية والةةتعلخ  الخاضةةع للإشةةراف)

، حيةث تعتمةد فكةرة تقنيةة للةة جتجةل 1998( عةام Vapnik) الباحثةةرولرت جن قبل 

الدع  عل  البحث عل  أفبل رريقة لتقسي  البيانات للة  ججمةوعتين بوضةع جسةتوى 

البيانةات سةواء كانةت قابلةة ( بينفمةا بلةض النظةر عةن ربيعةة Hyper planeفةائق)

ن جصةةةةةةةدر قوتفةةةةةةةا)  Shanللفصةةةةةةةل الخطةةةةةةةي أو  ، وهنةةةةةةةا تكمةةةةةةةخ

Suthaharan,2016,p.207).   

 (SVMكيفية عمل تقنية آلة متجه الدعم) 2/1/2/7

تقنية للة جتجل الدع  عبارة عن جنفج تةدريب ثنةائي، تخسةتخدم لتصةنيف بيانةات 

( للة  صةفين)جواب، وسةالب( جةث ع، حيةث يةت  تةدريبفا Training Dataالتةدريب)

با عتماد عل  جبدأ تقليل الخط  لل  الحد الأدن  وذلك بين القي  المتوقعة والقي  الفعلية، 

كما أا ذلةك سةيقلل لحتمةا  حةدوث الألاطةاء عنةد تطبيةق الخواردجيةة علة  النمةاذج 

الجديدة، وعند لستخدام تقنية للة جتجل الدع  في عمليات التصنيف، تستطيع تلك التقنية 

ليجاد أفبل سطح فاصل وذلك حت  يت  فصةل الأجثلةة الموابةة عةن الأجثلةة السةالبة، 

ثةا  جواةب حيث يت  للاتيار السطح الفاصل لكي تكوا المسافة جتوااةدة بةين أقةرح ج

وسالب، كما أا هذا السطح الفاصل يكوا أكبر جا يمكن، ولفذا تكوا عملية التصةنيف 
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لبيانات الإلاتبار صةحيحة، وأثبتةت تلةك التقنيةة نجاحفةا فةي التللةب علة  الكثيةر جةن 

 Text(، تصنيف النصةوص )Image Processingالمشك ت جثل جعالجة الصور)

Classification(وتحليل الأسواق المالية ،)Saif,S.,et al.,2012,p.32 .) 

حيث يكوا السطح الفاصل جخعرف بمجموعة جن النقةار نتةاج ضةربف  القياسةي 

تجل في   الإحةداثيات الجديةدة )ذات البخعةد الأعلة ( والتةي تكةوا ثابتةة، لا عمليةة جع جخ

تصنيف البيانات تخعد جن أكثر عمليةات المخحاكةاة شةيوععا، بواةود نقةار البيانةات التةي 

تتميز بعدة لاصائص، ويكوا الفةدف هةو تصةنيف نقطةة اديةدة وتحديةد للة  أي جةن 

تجةل لةل عةدد جةن الخصةائص،  الخصائص تنتمي، حيث ينظر لنقطة البياا عل  أنفا جخ

ولذا ت  الفصل بسطح بخعده ينقص عنل بواحد يكوا التصنيف لاطيعا، ويكوا غير لاطيعا 

جا عدا ذلك، وفي حالة توافر أكثر جن فاصل لاطي يةت  الاتيةار الفاصةل الةذي يبةمن 

هاجش أوسع بةين أقةرح نقطتةين جةن الخصةائص المختلفةة لبعبةفا، وهةو جةا يسةم  

 (.Yunqian Ma,2014,p.33بالمستوى ذو الفاجش الأكبر)

سةتند للة  تقنيةة للةة جتجةل الةدع  فةي اللالةب  ت  لستخدام أسةلوح تعلةخ  ايلةة المخ

للتعرف عل  الأنمار في العديد جن المجا ت، حيث أثبتت هذه التقنية كفاءتفةا جةن أي 

ا، جثةةل الشةةبكات العصةةبية  تقنيةةة ألاةةرى للتعةةرف علةة  الأنمةةار الأكثةةر لسةةتخداجع

(، والأداء الةذي تقدجةل Basiean classification(، وتصنيف)ANNالإصطناعية)

 largeتقنية للة جتجل الدع  أعل  نسبيعا لذا كاا يحتوي عل  ججموعةة بيانةات كبيةرة)

dataset لتعمي  المشكلة، وتتمثل القوة الرئيسية لتقنية للة جتجل الدع  فةي أا تةدريب )

البيانةةات سةةفل نسةةبيعا، حيةةث تقةةي  هةةذه التقنيةةة بشةةكل ايةةد نسةةبيعا البيانةةات عاليةةة 

( ويمكن التحك  صراحةع في المفاضلة بةين تعقيةد high dimensional dataالأبعاد)

التصنيف والخط ، وهناك الكثير جن النطاق المستقبلي لفذه التقنية فةي كافةة المجةا ت 

 (.  Ashis Pradhan,2012,p.4لتحسين دقة التنبؤ)
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 (SVMاستخدامات تقنية آلة مُتجه الدعم) 3/7

 Imageتخسةةةتخدم هةةةذه التقنيةةةة فةةةي تطبيقةةةات تصةةةنيف وتجزئةةةة الصةةةور)

Classification and Segmentation(وتصةةنيف النصةةوص ،)Category 

Assignment(وتصنيف البريد الإلكتروني فيما لذا كةاا جزيةف ،)Spam Email )

(، وغيرهةا، Sentiment Analysis(، كذلك تحليل ايراء)Ham Emailأو حقيقي)

 &Pauliusكمةةةا تخسةةةتخدم فةةةي التطبيقةةةات البيولوايةةةة وغيرهةةةا جةةةن العلةةةوم)

Gintautas,2011,p.3.) 

ت  استخدام أسلوح تعلخ  ايلة المخستند لل  تقنية للة جتجل الدع  في اللالب للتعرف علة  

الأنمار في العديد جن المجا ت، حيث أثبتت هذه التقنية كفاءتفةا جةن أي تقنيةة ألاةرى 

ا، جثل الشبكات العصبية الإصةطناعية) (، ANNللتعرف عل  الأنمار الأكثر استخداجع

(، والأداء الةذي تقدجةل تقنيةة للةة جتجةل الةدع  Basiean classificationوتصةنيف)

( لتعمةي  large datasetأعلة  نسةبيعا لذا كةاا يحتةوي علة  ججموعةة بيانةات كبيةرة)

المشكلة، وتتمثل القوة الرئيسية لتقنيةة للةة جتجةل الةدع  فةي أا تةدريب البيانةات سةفل 

 highنسةةبيعا، حيةةث تقةةي  هةةذه التقنيةةة بشةةكل ايةةد نسةةبيعا البيانةةات عاليةةة الأبعةةاد)

dimensional data ويمكةن الةتحك  صةراحةع فةي المفاضةلة بةين تعقيةد التصةنيف )

والخط ، وهناك الكثير جن النطاق المستقبلي لفذه التقنية في كافة المجا ت لتحسين دقة  

 (.  Ashis Pradhan,2012,p.4التنبؤ)

 الإفصاح عن التنبؤات المالية والمعلومات المستقبلية 4/7

الأعمةةةا  بتصةةةةمي  نمةةةاذج جةةةةن أاةةةل لعةةةةداد التنبةةةةؤات  شةةةةركات تقةةةوم 

المسةتقبلية التةي ( بلرق التعةرف علة  المعلوجةات Financial Forecastsالمالية)

تخستخدم في عرق ك ع جن المركز المالي ونتائج الأعما  والتةدفقات النقديةة المتوقعةة 

ا  فتراضةات لدارة تلةك  شركات  لل للأحةداث المتوقةع حةدوثفا،   الشةركات  ، وذلك وفقةع

عنةةد لعةةداد القةةوائ  الماليةةة  الشةةركةوتخعتبةةر التنبةةؤات الماليةةة أهةة  جشةةكلة توااففةةا 

المستقبلية؛ وذلك لأا عةدم جصةداقية ودقةة تلةك التنبةؤات، يةؤدي للة  عةدم ثقةة كافةة 

الأرراف المستفيدة جن المعلوجات المستقبلية المنشةورة؛ وبالتةالي   يواةد جنفعةة جةن 

https://aiinarabic.com/glossary/sentiment-analysis/
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ة  تلك المعلوجات، جما بالطبع يؤدي لل  صعوبة لعداد القوائ  الماليةة المسةتقبلية لااصةع

 (.22، ص 2014في ظل تحيز الإدارة عند لعداد التنبؤات المالية )جصطف  لبراهي ،

 اتجاهات الإفصاح عن التنبؤات المالية 1/4/7

حةةو  القيةةام بالإفصةةاح عةةن  الشةةركات هنةةاك اتجةةاهين جتعارضةةين جةةن قبةةل 

المعلوجات المالية للمستثمرين بلرق القيام بالتنبؤات المالية، وهمةا: )دكةي جحمةود، 

 (33،ص 2016(،)للفام جحمد،289،ص 2014(،)ه   عبدالفتاح، 94،ص 2013

بالإفصةاح عةن التنبةؤات الماليةة  الشةركات  الاتجاه الأول: يقضي بعدم إلزام   ▪

   وذلك للأسباب التالية:

بالإفصاح عن المعلوجات المستقبلية التةي تتعلةق بنشةارفا وجةا   الشركات  أا قيام   .1

 سوف تتخذه جن لاطل جستقبلية؛ قد يبر بمركزها التنافسي.

لي  لةديفا القةدرة علة  تةوفير الإجكانيةات التةي تخحقةق الدقةة   الشركات  أا لدارة   .2

 ال دجة في لعداد التنبؤات المالية. 

عن التنبؤات المالية للمستثمرين وعدم تمكنفا جةن تحقيقفةا؛   الشركات  أا لفصاح   .3

وتعرق لدارتفا للمسةاءلة القانونيةة وبالتةالي  الشركات قد يخسفر عنل اهتزاد هذه 

 الت ثير العكسي عل  لدارتفا.

تتسةة  التنبةةؤات الماليةةة بالحساسةةية الشةةديدة للمتليةةرات ا قتصةةادية وا اتماعيةةة  .4

 والسياسية، جما يؤدي لل  عدم دقة تلك التنبؤات.

بالإفصاح عن التنبؤات المالية؛ قد يدفع الإدارة لل  لعداد تنبةؤات  الشركات  للزام   .5

جستقبلية يسفخل تحقيقفا، وبالتالي عدم ا اتفاد للوصو  للة  نتةائج أفبةل، حتة  

 في ظل توافر القدرة عل  تحقيق ذلك.

قد   يعل  جستخدجي المعلوجةات جةا جةدى دقةة وحةدود التنبةؤات الماليةة التةي تة   .6

الإفصاح عنفا، وبالتالي يت  لتخاذ القرارات عل  أسةاس أا تلةك التنبةؤات سةوف 

ا جا تتحقق.  تتحقق، عل  الرغ  جن أنفا تتس  بعدم الت كد ونادرع
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بالإفصاح عةن التنبةؤات الماليةة   الشركات الاتجاه الثاني: يقضي بضرورة قيام  ▪

 وذلك للأسباب التالية:

عن التنبؤات المالية يخعتبر بمثابة جحتوى لضافي يت  تقديمةل   الشركات  أا لفصاح   .1

لكافة الأرراف المستفيدة، كما يخعتبر لحدى الخصائص الفاجة التي يجب أا يتسة  

 بفا نظام المعلوجات.

بإعةداد التنبةؤات الماليةة؛ سةتكوا أكثةر دقةة جةن لعةداد تلةك    الشةركات  عند قيةام لدارة   . 2

التنبؤات بواسطة المحلل المالي، وذلك لأا الإدارة تملك المعرفة الكاجلة بكافةة الأنشةطة  

الدالالية للمنظمة، كما أا الإفصاح عنفا يخمكن المحللين الماليين جن لعداد تنبةؤات جاليةة  

 أفبل وبالتالي عدم اللجوء لل  التخمين عند لتخاذ القرارات ا ستثمارية. 

بالإفصاح عن التنبؤات المالية سيجعلفا جتاحة لل  اميع الشركات عند قيام لدارة   .3

الأرراف المستفيدة سةواء كانةت الدالاليةة أو الخارايةة، وليسةت جقصةورة علة  

 المحللين الماليين.

التي أفصحت عن تنبؤاتفا المالية علة  تحقيقفةا، لأا   الشركات سوف تعمل لدارة   .4

ذلك سوف يعود عليفةا بالمنفعةة جةن لاة   ديةادة ثقةة المسةتثمرين بفةا وبالتةالي 

 يجذح ا ستثمارات لليفا.

لا الفدف جن نشر التقارير المالية هو لجداد كافة المستثمرين الحاليين والمرتقبين  .5

ا جستخدجي التقارير المالية عل  الات فف  بجميع المعلوجةات التةي  والدائنين وأيبع

تخمكنف  جن تقدير جوعد وقيمة وكذلك احتما ت الحصو  عل  عائةد اسةتثماراتف  

بإعدادها عن الفترات   الشركات  ، وبالتالي فإا التنبؤات المالية التي تقوم  الشركةب

 القادجة يجب أا يت  الإفصاح عنفا ضمن تقاريرها المالية.

ا غيةر   . 6 يت  تداو  التنبؤات المالية بالفعل ايا ولكنفا تكةوا بصةورة غيةر رسةمية وأيبةع

لااضةةعة للرقابةةة، كمةةا أنفةةا تكةةوا فةةي بعةةض الأحيةةاا جبةةللة وغيةةر جتاحةةة بصةةورة  

 جتساوية لكافة المستثمرين، وبالتالي يجب للابا   تلك التنبؤات لمزيد جن الرقابة. 
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 المستقبلية النقدية بالتدفقات التنبؤ  2/4/7

 ا سةتثمار عند القيةام بتحليةل ضروريعا المستقبلية النقدية بالتدفقات  التنبؤ يخعتبر

 عل  النقدية التدفقات  عل  توليد  الشركة قدرة تؤثر حيث  ،شركات الأعما وتقيي  أداء 

ع  أسةةعار  IASB()IFRSالدوليةةة) المحاسةةبة لمجلةة  جعةةايير الأسةةف ، وذلةةك وفقةةا

Foundation,2010a جخسةتخدجي  لمسةاعدة المعلوجةات ال دجةة توفير (، حيث يجب

 الأهةداف جةن واحةدعا المسةتقبلية باعتبةاره النقديةة بالتةدفقات  المالية عند التنبةؤ القوائ 

 (.Farshadfar & Monem,2013,p.111المالية) للتقارير الرئيسية

للة  ( 37) فقةرة 1978( عةام 1المالية رق ) المحاسبة جفاهي  قائمة أشارت  كما

كافة الأرةراف  تخساعد  جعلوجات  توفير هو المالية التقارير نشر جن الرئيسي أا الفدف

حجة   تقيةي  فةي ؛ لكةي يةت  اسةتخداجفاوغيةره  والةدائنين المسةتثمرين المستفيدة جثةل

 الت كيد  ت  النقدية، وبالإضافة لل  ذلك بالتدفقات  المحيطة الت كد  عدم وظروف وتوقيت 

 اسةتخدام أفبةل جةن تنبؤيةة قةدرة لفةا الأربةاح أا جعلوجات  ( عل 44فقرة رق  ) ف 

 ,.Barth,et.al)المسةتقبلية  النقديةة التنبةؤ بالتةدفقات  عنةد  الحاليةة النقديةة التةدفقات 

2001,p.28&Cohen,2003,p.2(. 

 لةلأداء أفبةل ففة  وتقيةي  جةن النقديةة المسةتخدجين التةدفقات  جعلوجةات  تخمكةن

ا ا ستقرار الحقيقي للمنظمة التشليلي أربةاح  اةودة تكةوا عنةدجا لااصة المالي وأيبع

 لتخةاذ قةرارات جاليةة علة  النقديةة للتدفقات  التحديد الدقيق جنخفبة، ويخساعد  الشركة

 تخشةير أنفةا حيةث  لف سةفا، أو الشركةاستمرارية  بش ا المستقبلية للتوقعات  وفقعا هاجة

 والمركةز للربحيةة تخمثل جقياسعا أنفا كما الأرباح، توديعات  دفع عل  الشركة قدرة لل 

لجميع جستخدجي  كبيرة وقيمة فائدة النقدية لل بالتدفقات  التنبؤ فإا ولفذا ،للشركة المالي

 المةاليين أو غيةره  والمحللةين والمسةتثمرين الشةركات  القةوائ  الماليةة جةن جةديري

(Yoo& pae,2013,p.39). 

دلا ت  بالتدفقات  المستثمرين وفي هذا الصدد، يفت   النقدية؛ حيث أنفةا تخمثةل جةخ

علة   الشةركة قةدرة جا جدى جعرفة الخاصة بف ، والتي تخساعده  في ا ستثمار لنماذج

ا التدفقات  وتقي  ،الأرباح توديعات  دفع  علة  للشةركة التشةليلية القةدرة النقديةة أيبةع
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 اهتمةام تواةل علة  المةاليين المحللةين اليوجية، وبالتالي يخركز المالية التعاقدات  جقابلة

 ا سةتثمار لتخةاذه  لقةرارات  عند وذلك  النقدية التدفقات  جعلوجات  بتحليل المستثمرين

 تفةت  وكةذلك ،الشركات ب المتعلقة المالية ةجالم ء رارات بق الدائنين ويفت  الأسف ، في

 لسةتحقاقفا، عنةد  الةديوا دفةع علة  وقةدرتفا الشةركةباسةتمرارية  التصةنيف وكا ت 

 يجةب  النقدية والتةي التنبؤ بالتدفقات  فيالفاجة  المتليرات  وبالتالي يجب جراعاة تحديد 

ا يجب  نموذج في تبمينفا  تنبةؤ لتةوفير النماذج بعناية نو  وبنية الاتيار التنبؤ، وأيبع

 (.Li,et.al.,2015,p.24أكثردقة)

 النقديةة بالتةدفقات  التنبةؤ الماليين للة  المحللينجن العديد  يلج  ألارى، داوية جنو     

 الإسةتد  ت  تجنةب  فةي النقدية تخسةاعد  لأا التدفقات  ، وذلكبالأرباح التنبؤ اانب  لل 

ا الأربةاح المحاسةبية ففة  الخارئةة الناتجةة عةن سةوء  لأسةاس التةي تة  لعةدادها وفقةع

 Netالةدلال) بصةافي فةي بعةض الأحيةاا الأربةاح للة  ويخشار المحاسبي، الإستحقاق

Icome) ا ئتمةاني  الةدلال وصةافي النقةدي الةدلال صةاف  جةن كةل ججمةو  وهةي

 عمة ء جةع ا ئتمانيةة التعاج ت  ا ئتماني عل  الدلال صافي ويعتمد ، )الإستحقاقات (

تقةوم  أا الممكةن وجةن  حقةة، جاليةة فتةرة فةي بشكل نقةدي تسويتفا والمتوقع الشركة

 التةدفقات  فةي جعلوجةات  للعمة ء المخعط  ا ئتماا الإفصاح عن حج  بتجاهل الشركة

 فةي النقديةة نقةص  جخةارر عةن المسةتثمرين تبةليل للة  يةؤدي قةد  جمةا النقديةة،

 (.Bilinski,2014,p.401)الشركة

حيث يعتمد غالبية الأرراف المستفيدة جن التقارير المالية جن عم ء وجةوردين 

ا المستثمرين الحاليين والمرتقبين عل  لامةالي الأربةاح وجكوناتفةا التةي تشةمل  وأيبع

 النقدية التشليلية والإستحقاقات وذلك عند التنبؤ بالتدفقات  الأنشطة جن النقدية التدفقات 

 كمقياس التي ت  الإفصاح عنفا المعلوجات  المستقبلية، وقد لتخذت النماذج التطبيقية دقة

 النقديةة بالتةدفقات  لجودتفا، حيث ت  تفسير الدقة ب نفا تحقيق جستوى جخحدد جةن التنبةؤ

لاة    جةن بفةا التصةرف التةي تة  السةماح وحريةة المرونةة ظةل المستقبلية وذلك في

 كلما دقة التنبؤ دادت  كلما (، وبالتالي فإنلGAAP)  المحاسبية المبادئ الإلتزام بتطبيق
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المسةتقبلية  النقدية بالتدفقات  التنبؤ دقة وبالتالي تزيد  عنفا المخفصح الأرباح دادت اودة

(Cohen,2003,p.10.) 

علة  التنبةؤ بالتةدفقات   بشةركات الأعمةا كما تخمكن قدرة جةديري المشةروعات  

ولةذلك  الموثوق بفا جةن جراقبةة ولدارة تةدفق تكةاليف المشةروعات،  المستقبلية  النقدية

ينبلي عل  المةديرين أا يرصةدوا التقةدم المخحقةق فةي المشةروعات باسةتخدام بيانةات 

-Min) التدفقات النقدية التي تتس  بخصائص فريةدة، بوصةففا بيانةات س سةل دجنيةة

Yuan&Andreas,2011,p.56.) 

مسااااهمة تقنياااة التمثيااال المرئاااي للبياناااات فاااي تحساااين جاااودة عااارض المعلوماااات  5/7

 المحاسبية

أصبحت تقنيات الذكاء الإصطناعي تخقدم أفبل الطرق والممارسات؛ لكي تكوا 

عملية تحليل التقارير الماليةة والإفصةاح عنفةا تةت  بطريقةة تلقائيةة وذلةك علة  اميةع 

( جةن أهة  Visualization، وتخعتبر تقنية التمثيةل المرئةي للبيانةات)الشركةجستويات  

 وبالتةالي جرئيةة كصةورة البيانةات  هذه التقنيات، حيث تفدف تلك التقنية للة  عةرق 

 اسةتخدام واحةدة، كمةا أنةل يةت  شاشة عل  البيانات  جن ضخمة كميات  جن تمثيل تخمكن

ا  للقيام جتقدجة تحك  لإنشاء لوحات  (Visuailzationتقنية)  بتلك المفمة، وتفدف أيبع

 البيانات، كما جن المعلوجات  استخراج البصري البشري؛ لكي يت  النظام استل   لل 

ألةف جةرة  60بمعةد  يصةل للة   الصةور لدراك وجعالجة عل  البشري قادر العقل أا

 النصية، جمةا يةؤدي للة  ففة  وتحليةل ججموعةات  البيانات  أسر  جن لدراك وجعالجة

عقدة لكي يت  تحديد  البيانات  ا  الفيكل المخ والأنمار، وا تجاهات لتلك المجموعات، وأيبع

 (. Trigo,et.al.,2014,p.120بين البيانات) والع قات  الشذوذ 

 لوحةات  أو (Visuailzation) أدوات تقنيةة اسةتخدام في هذا الصةدد؛ يمكةنو

وقةت  فةي تجميعفةا يةت  التةي البيانةات  عةرق  اةودة ( لزيادةDashboardsالتحك  )

الأعمةا ، وتسةتطيع رصةد  لأداء جقةايي  تحتةوي علة  الأدوات  تلةك أا حدوثفا، كما

 البيانةات التةي تة  عرضةفا، علة  التي تطرأ والسريعة الفورية التليرات  وتتبع اميع

الةذي  الأجةر التليرات والقيام بتعديل البيانات المعروضة وفقعا لفا؛ في عرق  وتخساعد 
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 عل  الشركات  تقيي  أداء عل  السوق في واميع المشاركين الإدارة يؤدي لل  جخساعدة

ا الحصو  المدى فةي  الشةركات أداء تلةك  عةن شمولية أكثر صورة عل  البعيد، وأيبع

 والرشةيدة الفوريةة القةرارات  لتخةاذ بفدف  الحالي والتنبؤ ب دائفا في المستقبل؛ الوقت 

 (. Gepp,et.al., 2017, p.107) وفعالية بكفاءة

تزداد  تقنية كما  فيVisuailzation) أهمية   ( Big Dataالبخمة) البيانات  بيئة ( 

الحااة السريع   التلير  حيث  وبالتالي  البيانات  تلك لل  في   ربل 

أسر Horita,et.al.,2017,p.17تبمصادرها)االبيان  وتخعتبر  في  وسيلة (،  تخساعد 

ا الكشف يحدث في البيانات  لداري أو جحاسبي لنحراف أي رصد  الألاطاء  عن وأيبع

 البيانات، وبالتالي يستطيع لدلاا  التي تحدث عند    جتعمدة غير سواء كانت جتعمدة أو

البيانات  نمل كسر ت  لذا بسفولة يكتشف الألاطاء والإنحرافات المحاسبية أا المحاسب 

(Umesh& Kagan,2015,p.42وجن  تقنية  توفرها التي الفوائد  (، 

(Visuailzationللمحاسبين ) وجتعددة المتنوعة البيانات  جن فف  وتحليل تمكنف  أنفا 

بسفولة، التقنية كما المصادر  تلك  تتطلب  أا  سواء  فف      المستخدجة  الخواردجيات 

عقدة) الإحصائية أو كانت الرياضية  (. Alawadhi,2015,p.55المخ

أي أا هذه التقنية تخمكن جتخذي القرارات وجحللي البيانات جن استخ ص وففة  

عقدة، حيث ت  لثبات أا تقنيةة التمثيةل المرئةي  النتائج في ظل بيئة البيانات البخمة المخ

ة عنةدجا يكةوا أهةداف  للبيانات لفا قيمة كبيرة في فف  وتحليةل البيانةات؛ وذلةك لااصةع

ا ستكشاف غير جعروفةة بالنسةبة للبيانةات، كمةا يمكةن اعتبارهةا جةن أفبةل تقنيةات 

ا لمتطلبةات كةل فئةة  العرق المستخدجة في توصيل المعلوجات لكافة المستخدجين وفقةع

 وتحديةد  لتحليةل الإنساا افد  جع ( التكاجلVisuailzationعل  حدة، وتتطلب تقنية)

ات وتتبةةمن التقنيةة( Interactive Displays)التفاعليةةة عروضةةفا جةةن النتةةائج

(، الرسةةةةوم Matrices، المصةةةةفوفات)(Tabular) الجةةةةداو (  Audio)الصةةةةوت 

(، التقنيات المعتمدة Hierarchical Projection، الإسقار الفرجي)(Chartsالبيانية)

(، العةةةةةةةرق Graph-Based Techniquesعلةةةةةةة  الرسةةةةةةة  البيةةةةةةةاني)

(، وفيما Dynamic Presentation()Zhang &Zhou,2004,p.515الديناجيكي)
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( كإحدي تقنيات الذكاء الإصطناعي فةي تحسةين Visuailzationيلي جساهمة تقنية )

 اودة عرق المعلوجات المحاسبية:

 (Understandability) القابلية للفهم .1

حيث هناك صعوبة بالنسبة للمسةتخدجين فةي ففة  جةا تحتويةل التقةارير الماليةة، 

وأوصت البحوث السابقة عند الرغبة في نشةر المعلوجةات لكافةة المسةتفيدين ضةرورة 

ا ا سةتفادة جةن حاسةة البصةر والرسةوم  ا عتماد عل  رريقةة الرسةوم البيانيةة وأيبةع

المعبرة؛ وذلةك للحةد جةن المشةك ت الناتجةة عةن توصةيل المعلوجةات بللةة وأسةلوح 

المحاسبين وراا  الأعما ، حيث أنل   يففمفا ل  عدد قليل وجتخصةص جةن جتخةذي 

( فةي Visualizationالقرارات ا قتصادية، ويمكةن هنةا ا سةتفادة جةن جزايةا تقنيةة)

عرق نتائج القوائ  المالية بطريقةة سةفلة وقابلةة للففة  وذلةك لكةي يةت  توصةيل كافةة 

جات للمستخدم النفائي في شكل صور أو رسوم بيانية أو غيره، حيث تقةوم تلةك المعلو

التقنية بالاتصار عرق ل ف الأرقام في صورة واحدة، جما يؤدي للة  جسةاهمة تلةك 

التقنية في تحسين لحدى لاصائص اةودة المعلوجةات المحاسةبية المرتبطةة بالمسةتخدم 

 & Chintalapatiنفسل ولي  المعلوجة المحاسبية في حد ذاتفا وهةي القابليةة للففة )

Jyotsna,2013,p.720.) 

 (Relevance) الملاءمة .2

تخركز تقنيات الذكاء الإصطناعي عل  بناء نمةاذج دقيقةة  سةتخداجفا فةي القيةام 

بالتنبؤات المستقبلية واستكشاف السلوك والتعرف عل  الأنمةار المختلفةة؛ جمةا يخسةاعد 

القةةرارات الصةةحيحة ولتخاذهةةا فةي الوقةةت المناسةةب، علةة  سةةبيل المثةةا  علة  تقةةدير 

ا عتماد علة  بيانةات الةدلال السةابق لكةي يةت  اسةتخداجل لففة  سةلوك الةدلال الحةالي 

ا التنبةؤ بالتةدفقات النقديةة وسةعر السةف   وبالتالي التنبؤ بسلوك الدلال المستقبلي، وأيبع

وغيرها جن التطبيقةات الماليةة، وبالتةالي فةإا ا عتمةاد علة  اسةتخدام تقنيةات الةذكاء 

الإصطناعي في القيام بةالتنبؤات الماليةة يخحسةن جةن لااصةية الم ءجةة وكةذلك القيمةة 

 (.Zhang &Zhou,2004,p.513التنبؤية والتلذية المرتدة للمعلوجات)
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 (Comparabilityالقابلية للمقارنة) .3

يمكن تحسين لااصية القابلية للمقارنة جن لا   ا عتماد علة  اسةتخدام تقنيةات 

الذكاء الإصطناعي؛ حيث أنل عند بناء النموذج الذي يخستخدم في تحليل البيانات المالية 

ا يحتفظ بتلةك البيانةات  فإنل يعتمد عل  جتليرات جعينة، تخستخدم في بناء النموذج وأيبع

عل  المدى البعيد حت  في ظل بيئة البيانات البخمة، وبالتةالي يسةتطيع هةذا النمةوذج 

أا يقوم بمقارنة بيانات الشركة الواحدة عبر السنوات المختلفةة أو جقارنةة بياناتفةا جةع 

بيانةةات شةةركة ألاةةرى حتةة  ولا الاتلفةةت المعةةايير المحاسةةبية وبةةذلك فإنةةل يحقةةق 

 (.Consistency()Nagano &Moraes,2013,p.283الإتساق)

 دقة التنبؤات المالية تحسين( في SVMدور تقنية آلة متجه الدعم ) 6/7

ت  دراسةة قةدرة المعلوجةات المحاسةبية علة  التنبةؤ باتجةاه حركةة الأربةاح فةي 

تقنيةةات النمذاةةة الدراسةةات المحاسةةبية باسةةتخدام العديةةد جةةن الأسةةاليب، وتةة  اسةةتخدام 

 The traditional linear statistical modelingالإحصةائية الخطيةة التقليديةة)

techniques(جثل تحليل الإنحةدار اللواسةتي المتعةدد )stepwise multivariate 

logistic regression analysis فةي جعظة  الحةا ت، وعنةدجا   يكةوا التقريةب )

ا، فةإا دقةة النمةاذج الإحصةائية التقليديةة linear approximationالخطي) ( صحيحع

(، وكانت تلك هي نقطة البدايةة Etemadi,et.al.,2015,p.58تنخفض لل  حد كبير)

 ستخدام النماذج غير الخطية للتنبؤ بالأرباح المحاسةبية عنةدجا تبةين للبحةوث أنةل قةد 

مسةتقبلية، تكوا هناك ع قة غير لاطية بين بعةض المتليةرات المحاسةبية والأربةاح ال

( بعةةدم Financial time series dataوتتميةةز بيانةةات الس سةةل الزجنيةةة الماليةةة)

 high( ولرتفةا  دراةة عةدم اليقةين)chaos( والفوضة  )non-stationaryالثبات)

degree of uncertainty(  ولذلك فإا استخدام تقنية للة جتجل الةدع ،)SVM فةي )

( Machine Learning’s Algorithmsظل ا عتماد عل  لاواردجيات تعخل  ايلة )

لتحليل الع قة بين البيانات المالية والأرباح في المستقبل، يكتسب أهمية واسعة النطاق 

بسةةةةبب قةةةةدرة هةةةةذه التقنيةةةةة علةةةة  تحليةةةةل ورسةةةة  الخةةةةرائل للبيانةةةةات غيةةةةر 

 (. Chandwani&Saluja,2014,p.12الخطية)
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( عل  تقسي  البيانات لل  ث ث ججموعات فرعية، ججموعةة SVMتعتمد تقنية)

(، وججموعةةة Testing(، وججموعةةة واحةةدة للإلاتبةةار)Trainingواحةةدة للتةةدريب )

(، حيةةث يةةت  لسةةتخدام ججموعةةة التةةدريب Validatingألاةةرى للتحقةةق جةةن الصةةحة )

(، ويت  لستخدام ججموعةة الإلاتبةار لتقيةي  SVMلتطوير نموذج التنبؤ الخاص بتقنية)

(، وعادةع جا تكوا ججموعة التحقق جن الصحة ازءعا SVMبتقنية)قدرة التنبؤ الخاصة 

 Over-Fittingجةةن ججموعةةة الإلاتبةةار وتخسةةتخدم لتجنةةب جشةةكلة التجفيةةز الزائةةد)

Problem  أو لتحديد نقطة التوقف لعملية التدريب، كما   يواد نفج جعين في تقسةي )

البيانات ب حجام جناسبة لل  ججموعة تدريب وججموعة للاتبار، وجع ذلك هناك العديةد 

جن العواجل التةي يجةب ألاةذها فةي الإعتبةار عنةد لتخةاذ القةرار، وأبردهةا لاصةائص 

المشكلة، ونو  البيانات، وحجة  البيانةات المتاحةة، وتة  لقتةراح أنةل يجةب أا تحتةوي 

٪  10٪ والإلاتبةارات  20٪ جن البيانات وججموعة التحقق  70ججموعة التدريب عل   

 (. Shadi,2015,p.29الخطية)لنماذج التنبؤ غير 

 بكثةرة فةي عمليةات تصةنيف البيانةات  (SVMنتيجة لما سبق؛ تخسةتخدم تقنيةة)

والتنبؤ، وفي السابق كاا هنةاك الكثيةر جةن الدراسةات حةو  لسةتخدام تقنيةة الشةبكات 

( في هذه المجا ت، لااصعة في ججا  التنبةؤ، وجةع ذلةك ANNالعصبية ا صطناعية)

ا لأا البيانات غالبعا جا تحتوي علة  ضوضةاء) ( Noiseفي سوق الأوراق المالية نظرع

وأبعاد جعقدة، ويقصد بذلك البيانات التي تحتوي عل  ك  كبير جةن المعلوجةات الزائةدة 

التي   تحتةوي علة  جعنة  ويطلةق عليفةا لسة  البوضةاء فةي التحليةل الإحصةائي، 

وبالتالي فإا توااد جثل هذه البيانات البوضائية الخالية جن المعن  فةي نمةاذج التنبةؤ 

قد يؤدي لل  توقعات لاارئة، جما يجعل جن البروري تصفية بيانات المدلا ت جنفا، 

 (SVMتقنيةة) (، حيةث تة  لسةتخدامSVMوتخعد جفمة التصنيف جن أه  جزايا تقنيةة)

( جعالجةة البيانةات ذات الأبعةاد الأعلة  SVMبنجاح في ججا  التنبؤ، ويمكةن لتقنيةة)

بشكل أفبل حت  جع واود قدر جنخفض نسبيعا جن ججموعة التةدريب، بالإضةافة للة  

 (Complex Modelذلةك يمكةن أا تقةدم قةدرة ايةدة علة  التعمةي  للنمةوذج المعقةد)

(Shu& Rung,2007,p.63.) 
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( والطةرق التقليديةة الألاةرى فةي SVMبذلك يتمثل الإلات ف الأكبر بين تقنية)

(   تفدف لل  لعداد نموذج للتنبؤ يقوم ب دن  حد جن الألاطاء كما هو SVMأا تقنية)

 Reliableالحةةا  جةةع التقنيةةات الألاةةرى، ولكنفةةا تفةةدف للةة  بنةةاء نمةةاذج جوثوقةةة)

models(ويسةةم  هةةذا المبةةدأ بتقليةةل المخةةارر الفيكليةةة ،)Structural Risk 

Minimization حيث تفدف لل  بناء نموذج هيكلي   يحتوي عل  جخارر كبيةرة ،)

 &Rosilloتةةةةةؤدي للةةةةة  لرتكةةةةةاح ألاطةةةةةاء فةةةةةي البيانةةةةةات المسةةةةةتقبلية)

Fuente,2014,p.492.) 

 الدراسة التطبيقية .8

جن لا   الدراسة التطبيقية لل  تقةدي  نمةوذج جقتةرح لزيةادة دقةة   الباحثة  سع ت

جةةن لاةة   تطبيةةق تقنيةةات الةةذكاء الإصةةطناعي عةةن رريةةق أسةةلوح  ات الماليةةةالتنبةةؤ

(Machine Learningوبا )(  سةةتخدام تقنيةةة للةةة جتجةةل الةةدعSVM)عتبةةار أا ، با

توفير جعلوجات عن التدفقات النقدية المستقبلية هي الفةدف الرئيسةي للتقةارير الماليةة، 

ب هةداففا، وبالتةالي فةإا تحقيةق أهة  أهةداففا حيث يرتبل جففوم اودة التقارير الماليةة  

 يخساه  في تحسين اودتفا.

 مجتمع وعينة الدراسة 1/8

يشمل ججتمع وعينة الدراسة التطبيقية الشركات المقيدة في البورصة المصةرية 

لاتيةار عينةة جةن ججتمةع (، حيةث تة  اEGX100ضمن جؤشر سوق الما  المصري)

الدراسة وفقعا للمحددات التالية؛ وهي أا تكوا التقارير الماليةة للشةركات كاجلةة بحيةث 

-2017توفر اميع البيانات ال دجة لحساح جتليرات الدراسة لا   الفتةرة الزجنيةة )

(، وأ  تكوا الشركة قد تعرضت للشةطب أو الإنةدجاج أو التوقةف لاة   فتةرة 2021

الدراسة، كما ت  لسةتبعاد البنةوك وشةركات التة جين وصةناديق الإسةتثمار لمةا لفةا جةن 

ربيعة لااصة وجختلفة عن باقي الشركات في القطاعات المختلفة، وقد ت  للاتيةار عةدد 

( قطةةا ، ويوضةةح الجةةدو  التةةالي الشةةركات جحةةل الدراسةةة 12( شةةركة جةةن )70)

 التطبيقية.
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 ( 1) جدول رقم

 حجم عينة الدراسة وفقًا لطبيعة القطاع الاقتصادي

 عدد الشركات  إسم القطاع  م

 8 قطاع موارد أساسية  1

 6 قطاع رعاية صحية وأدوية  2

 5 قطاع خدمات ومنتجات صناعية وسيارات 3

 9 قطاع عقارات  4

 4 قطاع إتصالات وإعلام وتكنولوجيا المعلومات  5

 12 قطاع أغذية ومشروبات وتبغ 6

وخدمات مساندة قطاع طاقة  7  3 

 3 قطاع تجارة وموزعون  8

 7 قطاع مقاولات وإنشاءات هندسية  9

 4 قطاع منسوجات وسلع معمرة  10

 6 قطاع مواد البناء  11

 3 قطاع ورق ومواد تعبئة وتغليف  12

 70 الإجمالي  

 اعتمادعا عل  جوقع البورصة المصرية  الباحثةلعداد  المصدر:

تعتبر الشركات جحل الدراسة التطبيقية هي الأكثر نشارعا جةن حيةث القيمةة فةي 

، كمةا 2021حت  عةام    2017البورصة المصرية لمدة لامسة سنوات جتتالية جن عام  

ت  للاتيارها بشرر توافر لامسة قوائ  جالية جتتاليةة علة  الأقةل، والتةي تةوافرت عنفةا 

كافة المعلوجات المتعلقة بمتليرات الدراسة لا   الفترة الزجنية جحل البحةث، وقةد تة  

امع بيانةات الدراسةة جةن القةوائ  الماليةة المنشةورة وكةذلك الإيبةاحات المتممةة لفةا 

للشةةركات عينةةة الدراسةةة جةةن جوقةةع جعلوجةةات جباشةةر جصةةر بالإضةةافة للةة  جواقةةع 

 الشركات الممثلة لعينة الدراسة عل  شبكة الإنترنت.

 منهج الدراسة التطبيقية  2/8

ت  ا عتماد عل  ستة جتليرات للتنبةؤ بالتةدفقات النقديةة جةن الأنشةطة التشةليلية 

ا فةي التنبةؤ ( باCash Flow From Operationsالمستقبلية) عتبارهةا الأكثةر تة ثيرع

ا للدراسةةةةةةةةات السةةةةةةةةابقة جثةةةةةةةةل  بالتةةةةةةةةدفقات النقديةةةةةةةةة، وذلةةةةةةةةك وفقةةةةةةةةع
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( ودراسةةةةة Barth,et.,al,2001( ودراسةةةةة)DanielA.Cohen,2003دراسةةةةة)

(Lorek&Willinger,2010والمتليرات هي؛ ،) 

 ( 2) ادو  رق 

 جتليرات ورجود الدراسة التطبيقية

 الرجز المتلير 

 Current CFO التدفقات النقدية جن الأنشطة التشليلية الحالية 

 AR∆ التلير في حسابات القبض 

 INV∆ التلير في المخزوا 

 AP∆ التلير في حسابات الدفع 

 DEPR الإه ك 

 OTHER ألارى

 ( جن لا   المعادلة التالية:OTHERوت  الحصو  عل  قي  المتلير ألارى)

Other = EARN - (CFO + ∆AR + ∆INV - ∆AP - DEPR) 

( جن قائمة الدلال والمقصود بل هةو EARNالمتلير )كما ت  الحصو  عل  قي   

( Datasetsصافي الدلال بعد البرائب، وتة  تجميةع البيانةات فةي ججموعةة بيانةات)

وبالتالي ل  تكن هناك قي  جفقودة أو جكررة، أي أنل تة  تجميةع البيانةات بشةكل يراعةي 

( لجميع قي  المتليرات كلع علة  حةدة وذلةك Normalizationاودتفا، كما ت  عمل )

ا للإلات ف بين حج  الشركات جحل الدراسة التطبيقية، وهي رريقة لإعادة قيةاس  نظرع

البيانات والسمات بإستخدام تدريج جعين بحيث يت  حصرها فةي جةدى جحةدد جةث ع جةن 

( ويت  حساح القي  المناظرة لفذه القي  بإعتبارها حدود عظم  ودنيةا جةن 1)صفر لل   

 كل القي  المتوفرة في قاعدة البيانات.

ختبار صحة لا(  SVMستخدام تقنية آلة متجه الدعم )االتنبؤ بالتدفقات النقدية ب  3/8

سةتخدام تقنيةة للةة جتجةل الاتبار صحة فرق الدراسة التطبيقيةة تة    فرض الدراسة:  

( للتنبؤ بالتدفقات النقدية جن الأنشطة التشليلية للشةركات جحةل الدراسةة SVMالدع )

 ( في التنبؤ بالتدفقات النقدية:SVMالتطبيقية، وفيما يلي لاطوات تطبيق تقنية)
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ويةةت  ذلةةك جةةن لاةة   البةةلل علةة  قائمةةة  (:MATLABتشةةغيل برنةةامج) .1

(Startوا )( لاتيارMATLAB R2022b وتظفر الشاشة الرئيسةية للبرنةاجج ،)

 التالي: (1رق  ) كما هو جوضح بالشكل

 (1شكل رقم )

 (MATLAB R2022bلبرنامج)الشاشة الرئيسية 

 
 (: MATLABإدخال متغيرات الدراسة في برنامج ) .2

(، وت  Excel( للشركات جحل الدراسة التطبيقية في جلف)Data setsحيث ت  لعداد )

 تقسيمف  في ث ثة أازاء، وذلك عل  النحو التالي:

عبارة عن اميةع بيانةات المتليةرات المسةتقلة السةتة  (:Data Allالجزء الأول) •

بالإضافة لل  بيانات المتلير التابع وهو التدفقات النقدية جةن الأنشةطة التشةليلية، 

 ( أعمدة.7( صف و)280ويتكوا جن )
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عبةارة عةن بيانةات المتليةرات المسةتقلة السةتة  (:Data Inputsالجزء الثاني) •

 ( أعمدة. 6( صف و)280فقل، ويتكوا جن )

عبارة عن بيانات المتلير التابع فقةل، ويتكةوا  (:Data Targetالجزء الثالث) •

 ( صف وعمود واحد فقل. 280جن )

تة  ذلةك جةن لاة   كتابةة  ( MATLAB)( فةي برنةاجج Data setsولإدلاةا )

 (:2(، كما هو جوضح بالشكل رق )Command windowالأواجر التالية في )

 (الأمرDataAll=[];:) .وذلك لإدلاا  قي  المتليرات المستقلة والمتلير التابع 

 (الأمرDataInputs=[];).وذلك لإدلاا  قي  المتليرات المستقلة فقل : 

 (الأمرDataTarget=[];:)   وذلك لإدلاا  قي  المتلير التابع فقل وهةو التةدفقات

 النقدية جن الأنشطة التشليلية.

 ( 2) شكل رقم

 ( Command Windowكيفية كتابة الأوامر في)
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ا Workspaceويت  بعدها فتح ث ثةة أوراق عمةل دالاةل قائمةة) ( بةنف  الأسةماء وفقةع

 Data( الةذي يحتةوي علة  الةة)Excelللأواجر التي ت  كتابتفا، ث  تة  فةتح جلةف الةة)

sets(وت  نسخ جحتويات ورقة العمل الخاصةة بةة ،)Data All عةن رريةق البةلل )

ا بالةة)Ctrl+cعل  ) ( فةي قائمةة Data All( ثة  تة  فةتح ورقةة العمةل الخاصةة أيبةع

(Workspace(ببرنةةاجج الةةة )MATLAB( وتةة  البةةلل علةة )Ctrl+v وذلةةك ،)

لإدلاا  قي  المتليرات المستقلة وقةي  المتليةر التةابع فةي البرنةاجج، ثة  تة  تكةرار هةذه 

( وهةي Data Inputsالخطوة لتفريذ ولدلاا  جحتويات كلع جن ورقة العمل الخاصةة)

 ( وهي المتلير التابع.Data Targetالمتليرات المستقلة، وورقة العمل الخاصة بة)

 (:Machine Learningإعداد نموذج التنبؤ لتدريل البيانات بإستخدام ) .3

( فةةةي الشاشةةةة الرئيسةةةية لبرنةةةاجج APPSتةةة  ذلةةةك عةةةن رريةةةق للاتيةةةار قائمةةةة)

(، والةذي يخسةتخدم لتةدريب Regression Learner(، ث  ت  للاتيار)MATLABالة)

نمةةةاذج الإنحةةةدار المسةةةتخدجة لعمةةةل التنبةةةؤات بإسةةةتخدام تعلةةةخ  ايلةةةة الخاضةةةع 

 التالي: (3رق  ) (، ويظفر الشكلSupervised Machine Learningللإشراف)
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 (3شكل رق )

 (Regression Learnerالشاشة الخاصة بة ) 

 
 Data( لإدلاةا  الةة)New Sessionالبةلل علة ) عنةد  ويتبح جن الشكل السةابق

sets( في النموذج، وللاتيةار جلةف )Data All(فةي لاانةة )Data Set Variable ،)

( وذلةك للتحقةق جةن Holdout Validation( ت  للاتيةار )Validationوجن قائمة )

البيانةةات، وتةة  تحديةةد نسةةبة جئويةةة جةةن البيانةةات لإسةةتخداجفا كمجموعةةة تحقةةق وهةةي 

(، ث  يقوم التطبيق بتدريب النمةوذج علة  ججموعةة التةدريب وتقيةي  أدائةل جةن 30٪)

لا   ججموعة التحقةق، كمةا يعتمةد النمةوذج المسةتخدم للتحقةق علة  اةزء فقةل جةن 

( جناسةةب فقةةل لمجموعةةات البيانةةات Holdout Validationالبيانةةات، لةةذا فةةإا )

(، ثة  يةت  تةدريب النمةوذج النفةائي بإسةتخدام ججموعةة Large Data Setsالكبيةرة)
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( وذلةك Start Session(، ثة  تة  البةلل علة  )Full Data Setالبيانةات الكاجلةة)

 (. 4لتدريب النموذج، كما هو جوضح بالشكل رق )

 ( 4) شكل رقم

 (Machine Learningخطوات تدريل نموذج التنبؤ بإستخدام )

 
 ( لتدريل نموذج التنبؤ: Support Vector Machineإستدعاء تقنية )  .4

 Support( جةن لاانةة )All SVMs( ثة  تة  الاتيةار )VIEWت  فةتح قائمةة)

Vector Machine( حيث يواد ،)( أنةوا  جةن تقنيةة )6SVM التةي تخسةتخدم فةي )

 التنبؤ، وهي

• (SVM Linear .) 

• (SVM Quadratic .) 

• (SVM Cubic.) 
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• (SVM Fine Gaussian.) 

• (SVM Medium Gaussian .) 

• (SVM Coarse Gaussian .) 

( وذلك للبدء في تدريب نموذج التنبؤ باستخدام تقنيةة Trainث  ت  البلل عل  )

(SVM( وبعد الإنتفاء جن عملية التدريب يظفر الشكل رقة ،)وذلةك بعةد حسةاح 5 ،)

(، وذلةك حتة  يةت  المقارنةة بةين SVM( لكل أنوا  تقنية )RMSE&MAEكلع جن)

 نتائج التنبؤ، وجعرفة أيعا جنفما أكثر توافقعا جع ربيعة البيانات التي ت  لدلاالفا.

 ( 5) شكل رقم

 شاشة البرنامج بعد الإنتهاء من عملية تدريل نموذج التنبؤ
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 (:Export of prediction model resultsتصدير نتائج نموذج التنبؤ) .5

(، وذلةك جةن SVMحيث ت  تصدير نتائج التنبؤ الخاصةة بجميةع أنةوا  تقنيةة )

( فةةي SVM Linearوهةةو ) SVMلاةة   البةةلل علةة  النةةو  الأو  جةةن تقنيةةة 

( جةةةن قائمةةةة Generate Function( ثةةة  جةةةن لاةةة   الاتيةةةار )Modlesقائمةةةة)

(EXPORT( تةة  تلييةةر جسةةم  نمةةوذج التنبةةؤ الخةةاص بفةةذا النةةو  جةةن )Train 

Regression Model(  لل )SVM Linear( ث  ت  البلل عل ،)Ctrl+s وذلةك )

(، Export Modelلحفظ التلييرات، ث  ت  الحصو  عل  النتائج جةن لاة   الاتيةار )

 EXPORT the current trainedثة  ظفةر جربةع الحةوار الةذي يحتةوي علة  )

model to a workspace(ث  ت  كتابة لس  النموذج الذي ت  تدريبةل وهةو ،)SVM 

Linear( وت  البلل عل )Ok(  كما هو جوضةح جةن لاة   الشةكل رقة ،)وتة  6 ،)

(، وذلةك حتة  يةت  SVM( الخاصة بتقنيةة )Modlesتكرار نف  الخطوات لباقي الة)

 (.workspace( لل  قائمة)SVMالتنبؤ الخاصة بتقنية )تصدير نتائج نماذج 

 (6) شكل رقم

 (SVM Linearيوضح تصدير نتائج نموذج التنبؤ) 
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 (: SVMالمقارنة بين النتائج الفعلية والنتائج المقدرة بإستخدام تقنية) .6

( بعد الإنتفاء جن عملية التنبةؤ SVMستخدام تقنية الة)للحصو  عل  النتائج المقدرة با

(، تة  كتابةة الأواجةر التاليةة فةي SVMبتقنية الةة)( الخاصة  Modlesوذلك لجميع الة)

(Command window) 

outputSVMLIN   = SVMLinear,predictFcn(DataInputs); 

outputSVMQUA = SVMQuadratic,predictFcn(DataInputs); 

outputSVMCUB  = SVMCubic,predictFcn(DataInputs); 

outputSVMFG     = SVMFineGaussian,predictFcn(DataInputs); 

outputSVMMG = 

SVMMediumGaussian,predictFcn(DataInputs); 

outputSVMCG  = SVMCoarseGaussian,predictFcn(DataInputs); 

وبعد كتابة تلك الأواجر، ت  الحصو  عل  النتةائج المقةدرة للمتليةر التةابع وهةو 

( وذلةك لجميةع نمةاذج workspaceالتدفقات النقدية جن الأنشطة التشليلية فةي قائمةة)

 (.7(، كما هو جوضح بالشكل رق )SVMالتنبؤ الستة الخاصة بتقنية الة)
 (7) شكل رقم

 (SVMكيفية الحصول على نتائج تقنية الة) 
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 ( كما يلي:SVMستخدام تقنية )ج جقايي  الحك  عل  دقة التنبؤ باوكانت نتائ ❖

 (SVMستخدام تقنية )با ( نتائج التنبؤ3) جدول رقم

 SVMتقنية 

 المعيار

جتوسل الدقة  

 التنبؤية 
 (MAE)  (MSE)  (RMSE) 

SVM Linear 93.41 0.0173 0.0030 0.0054 

SVM Quadratic 91.61 0.0102 0.1792 0.4233 

SVM Cubic 5.72 9.3642 561306.6 749.2 

SVM Fine Gaussian 94.15 0.0191 0.0925 0.9619 

SVM Medium Gaussian 93.77 0.0199 0.9229 0.9606 

SVM Coarse Gaussian 93.14 0.0225 0.9664 0.9830 

( Modlesلرتفا  جتوسةل الدقةة التنبؤيةة لجميةع الةة)  (3رق  )يتبح جن الجدو   

( حيةث أنفةا   تتوافةق جةع ربيعةة SVM Cubic( جةا عةدا )SVM) الخاصة بتقنيةة

ستخداجفا في عملية التنبؤ وذلك لأنفا تتطلب ( التي ت  اDatasetsججموعات البيانات)

( الخاصة بالدراسةة Datasets( أكبر جن)Big Dataبيانات كبيرة للتدريب)ججموعة 

(، وبلذ جتوسل الدقة التنبؤية بالتدفقات النقدية جةا Modelستبعاد نتائج هذا الة)وقد ت  ا

( كحةد ٪94.15(، وبةين)SVM Quadratic( كحد أدن  وذلك عنةد )٪91.61بين)

(، حيث أنل كلما لرتفعةت دراةة الدقةة التنبؤيةة SVM Fine Gaussianأقص  عند)

 كلما دادت قوة نموذج التنبؤ.

ا لنخفةةاق قيمةةة المتوسةةل المطلةةق لخطةة  التنبةةؤ) ( لجميةةع MAEيتبةةح أيبةةع

(، حيةةث كةةاا المتوسةةل المطلةةق لخطةة  التنبةةؤ SVM( الخاصةةة بتقنيةةة )Modlesالةةة)

 SVM( كحةةد أدنةة  وذلةةك عنةةد )0.0102( جةةا بةةين)MAEبالتةةدفقات النقديةةة )

Quadratic(وبةين ،)( كحةد أقصة  عنةد)0.0225SVM Coarse Gaussian ،)

 ( كلما دادت قوة نموذج التنبؤ. MAEحيث أنل كلما لنخفبت قيمة )
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ا لنخفاق قيمة جتوسل الخط  التربيعي) ( Modles( لجميع الة)MSEيتبح أيبع

( لخطة  التنبةؤ MSE(، حيةث كةاا جتوسةل الخطة  التربيعةي)SVMالخاصة بتقنيةة )

(، SVM Linear( كحد أدن  وذلك عند )0.0030( جا بين)MSEبالتدفقات النقدية )

(، حيةث أنةل كلمةا SVM Coarse Gaussian( كحةد أقصة  عنةد)0.9664وبةين)

 ( كلما دادت قوة نموذج التنبؤ. MSEلنخفبت قيمة )

ا لنخفةاق قيمةة الجةذر التربيعةي لخطة  التنبةؤ) ( لجميةع RMSEكما يتبةح أيبةع

(، حيةةث كةةاا الجةةذر التربيعةةي لخطةة  التنبةةؤ SVM( الخاصةةة بتقنيةةة )Modlesالةةة)

 SVM( كحةةد أدنةة  وذلةةك عنةةد )0.0054( جةةا بةةين)RMSEبالتةةدفقات النقديةةة)

Linear(وبين ،)( كحد أقصة  عنةد)0.9830SVM Coarse Gaussian حيةث ،)

 ( كلما دادت قوة نموذج التنبؤ. RMSEأنل كلما لنخفبت قيمة )

 مما سبق يتضح صحة فرض الدراسة وهو: 

( وبااين دقااة SVMيوجد تأثير معنااوي بااين تطبيااق تقنيااة آلااة متجااه الاادعم )" 

  " التنبؤات المالية

 نتائج الدراسة .9

( جن أه  تقنيات الذكاء الإصطناعي، ولنل يجةب SVMأا تقنية للة جتجل الدع  ) •

ة عنةةد لعةةداد التنبةةؤات  ا عتمةةاد عليفةةا بكثةةرة فةةي المجةةا  المحاسةةبي ولااصةةع

 المستقبلية، نتيجة لما تتمتع بل قدرة فائقة في تصنيف بيانات المدلا ت بدقة.

(، وبلةذ  SVMتمثلت نتائج نموذج الدراسة في لرتفا  جتوسل الدقةة التنبؤيةة لنمةوذج )  •

 SVM( كحد أدن  وذلك عنةد ) ٪ 91.61جتوسل الدقة التنبؤية بالتدفقات النقدية جا بين) 

Quadratic ( وبين ،)( كحد أقص  عند) ٪ 94.15SVM Fine Gaussian  حيةث ،)

 أنل كلما لرتفعت دراة الدقة التنبؤية كلما دادت قوة نموذج التنبؤ. 

(، وكلمةةةا SVM( لنمةةةوذج )MAE(&) MSE(&)RMSEلنخفةةةاق قةةةي  ) •

لنخفبت قي  تلك المقايي  د  ذلك عل  الكفاءة العالية لنموذج التنبةؤ، جمةا يعنةي 

 تحسن المقدرة التنبؤية لنماذج الذكاء الإصطناعي.
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 توصيات الدراسة .10

وصي ت ،في ظل جشكلة الدراسة وأهداففا وفروضفا والنتائج التي ت  التوصل لليفا     

 يلي:  بما  الباحثة

تستند  • ذكية  بإستخدام أساليب  دقة  أكثر  تنظيمية  العمل عل  وضع سياسات  يجب 

 بالمخارر المالية في المستقبل. لل  البيانات البخمة المالية للتنبؤ 

أو   • النقدية  بالتدفقات  للتنبؤ  الفجينة  الأنظمة  ب نوا  ألارى جن  الإستعانة  ضرورة 

ا جثل النظام الذي يجمع بين الشبكات العصبية الإصطناعية   للتنبؤات المالية عموجع

 والخواردجيات الجينية. 

 جرااع الدراسة

 أولاً: المراجع العربية   
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 رسالة جااستير، ااجعة المنصورة، كلية التجارة.  بحث غير منشور     ،   جع دراسة تطبيقية 

(،  جقدرة التدفقات النقدية التشليلية والةةربح المحاسةةبي فةةي 2017عصام عبدالمنع  لسماعيل،) .3

التنبؤ بالتدفقات النقدية التشليلية المستقبلية: دراسة تطبيقيةةة علةة  الشةةركات المقيةةدة بالبورصةةة 
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 التجارة، ااجعة الإسكندرية.

(،  استخدام نماذج الس سل الزجنية والشةةبكات العصةةبية للتنبةةؤ ب سةةعار  2014جحمد عبداللطيف دايد،)  . 4
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