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أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 ممخص البحث:
استهدفت الدراسة قياس أثر استخداـ المراجػ  الخػارجلأ اسػاليل التب يػل فػلأ التيابػات ةمػ  دقػة 

وذلؾ مف خلاؿ التبتؤ تالتعثر الماللأ لمشركات الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية. 
صػة المصػرية ( شػركة مػف الشػركات الم يػدة فػلأ التور 55)إجراء دراسة تطتي ية ةم  ةيبة مكوبة مف 

ـ حتػػػ  5508مػػػدار الةتػػػرة مػػػف  ( مشػػػا دة ةمػػػ 535، تإجمػػػاللأ مشػػػا دات )EGX100فػػػلأ مؤشػػػر 
وتباولػػػػت الدراسػػػػة كػػػػؿ مػػػػف خوارزميػػػػة الشػػػػتكة العصػػػػتية ا صػػػػطباةية، وخوارزميػػػػة ال اتػػػػة  .ـ5555

العشػػػػوا ية، وخوارزميػػػػة الجػػػػار ااقػػػػرل كيحػػػػد أسػػػػاليل التب يػػػػل فػػػػلأ التيابػػػػات، وخوارزميػػػػة ا بحػػػػدار 
وتػػػػػـ ت يػػػػػيـ  ػػػػػذ  وجسػػػػػتلأ كيحػػػػػد ااسػػػػػاليل الت ميديػػػػػة، وذلػػػػػؾ ل يػػػػػاس دقػػػػػة التبتػػػػػؤ تػػػػػالتعثر المػػػػػاللأ. الم

، Kappa، ومعيػار Accuracyالخوارزميات تاستخداـ ثلاثة معػايير لت يػيـ ااداء و ػـ )معيػار الدقػة 
ثػػػػػـ تػػػػػـ  ( مت يػػػػػر مسػػػػػت ؿ لمتبتػػػػػؤ تػػػػػالتعثر المػػػػػاللأ،53تػػػػػـ ادةتمػػػػػاد ةمػػػػػ  )و  (.F1.Scoreومعيػػػػػار 

فػلأ التبتػؤ تدقػة تػالتعثر تدرجػة كتيػرة تساةد المراج  الخارجلأ  ( مؤشرات مف تيبهـ9خلاص أ ـ )است
تيبمػػا تػػـ قيػػاس التعثػػر المػػاللأ لمشػػركات مػػف خػػلاؿ تحميػػؿ محتػػو  ت ريػػر المراجػػ   .المػػاللأ لمشػػركات

د ( فلأ حالة وجػود تعثػر مػاللأ )ةػدـ وجػو 0الخارجلأ لمشركات محؿ الدراسة، حيث تـ إةطاء ال يمة )
 است رار ماللأ(، وال يمة )صةر( فلأ حالة ةدـ وجود تعثر ماللأ )وجود است رار ماللأ(.

وتوصػػػػػػمت الدراسػػػػػػػة إلػػػػػػػ  أف أسػػػػػػاليل التب يػػػػػػػل فػػػػػػػلأ التيابػػػػػػات )خوارزميػػػػػػػة الشػػػػػػػتكة العصػػػػػػػتية 
ا صػػطباةية، وخوارزميػػة ال اتػػة العشػػوا ية، وخوارزميػػة الجػػار ااقػػرل( كابػػت جميعهػػا أكثػػر دقػػة فػػلأ 

لتعثر الماللأ لمشركات م اربة تااساليل الت ميدية )خوارزمية ا بحػدار الموجسػتلأ(. وأف ةممية التبتؤ تا
أكثر ااساليل دقة فلأ ةممية التبتؤ كابت خوارزمية الشتكة العصتية ا صػطباةية، يميهػا فػلأ المرتتػة 

خوارزميػة ا بحػدار  الثابية خوارزمية ال اتة العشوا ية، والمرتتة الثالثة خوارزمية الجار ااقرل، وأخيرا  
 الموجستلأ.

 الكممات الافتتاحية:
خوارزميػة  –خوارزمية الشتكة العصػتية ا صػطباةية  –التعثر الماللأ  –أساليل التب يل فلأ التيابات 

 خوارزمية ا بحدار الموجستلأ. –خوارزمية الجار ااقرل  –ال اتة العشوا ية 
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Abstract: 
The study aimed to measure the effect of the external auditor’s use of data 

mining techniques on the accuracy of predicting financial distress for 

companies listed on the Egyptian Stock Exchange compared to traditional 

methods. This is done by conducting an empirical study on a sample of (50) 

companies listed on the Egyptian Stock Exchange in the EGX100 index, 

with 235 views over the period from 2018 to 2022. The study examined the 

artificial neural network algorithm, the random forest algorithm, and the k-

nearest neighbor algorithm as one of the data mining techniques, and the 

logistic regression algorithm as one of the traditional methods, in order to 

measure the accuracy of predicting financial distress. These algorithms were 

evaluated using three performance evaluation criteria: (Accuracy criterion, 

Kappa criterion, and F1.Score criterion). (23) Independent variables were 

relied upon to predict financial distress, and then the most important (9) 

indicators were extracted from among them, which greatly assist the 

external auditor in accurately predicting companies’ financial distress. 

While the financial distress of companies was measured by the content 

analysis of the external auditor’s report for the companies under study, the 

value was given (1) in the event of financial distress (lack of financial 

stability), and the value (zero) in the absence of financial distress (presence 

of financial stability). 

The study found that data mining techniques (artificial neural network 

algorithm, random forest algorithm, and k-nearest neighbor algorithm) were 

all more accurate in the process of predicting companies' financial distress 

compared to traditional techniques (logistic regression algorithm). The most 

accurate technique in the prediction process was the artificial neural network 

algorithm, followed in second place by the random forest algorithm, third 

place by the k-nearest neighbor algorithm, and finally the logistic regression 

algorithm.   

Key words: 

Data mining techniques – financial distress – artificial neural network 

algorithm – random forest algorithm – k-nearest neighbor algorithm – 

logistic regression algorithm. 
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 القسم الأول
 الإطار العام لمبحث

 مقدمة البحث: -1
ـ، 5558تزايػػدت أ ميػػة التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ وا فػػلاس تعػػد اازمػػة الماليػػة العالميػػة فػػلأ ةػػػاـ 

(. لػػذا أصػػتض مواػػوع التعثػػر 5555والتػػلأ أدت إلػػ  زيػػادة حػػادت ا فػػلاس تػػدوؿ مختمةػػة )الجتػػاللأ، 
مكػف أف الماللأ مػف المواػوةات التػلأ بالػت ا تمامػا  كتيػرا  مػف التػاحثيف، تسػتل ابثػار السػمتية التػلأ ي

تبعكس ةم  ادقتصاد الوطبلأ وةم  العديد مف الشركات العاممة فيه، كما تهدد ةممية التعثػر المػاللأ 
الشركات وتهدد استمرار ا مػف خػلاؿ تيثير ػا ةمػ  رأسػمالها وسػيولتها، اامػر الػذس يػبعكس سػمتا  ةمػ  

 (.5555رتحيتها )الشيخ، 
جعػػة فػػلأ التحػػث ةػػف وسػػا ؿ وأسػػاليل حديثػػة اامػػر الػػذس دفػػ  الكثيػػر مػػف المهتمػػيف تمهبػػة المرا

لدةـ الرأس المهبلأ لمراجعلأ الحساتات ومسػاةدتهـ فػلأ التيكػد مػف قػدرة المبشػية ةمػ  ادسػتمرارية فػلأ 
(. وبظػػرا  ا ميػػة فػػرض ادسػػتمرارية، ف ػػد خصػػص المعيػػار المصػػرس رقػػـ 5555المسػػت تؿ )الجتمػػلأ، 

لأ تسػػػاةد المراجػػػ  لموقػػػوؼ ةمػػػ  تشػػػخيص قػػػدرة ( ادسػػػتمرارية، طت ػػػا  لممعػػػايير المحاسػػػتية التػػػ575)
 (.5555المبشية ةم  ادستمرار مف خلاؿ مراجعته لم وا ـ المالية )العطار، 

ومف  با ظهرت حاجة المراج  الخارجلأ إل  استخداـ مجموةة مف ااساليل ا حصػا ية لمتبتػؤ 
وااسػػػاليل ا حصػػػا ية تػػػالتعثر المػػػاللأ لمشػػػركات، وقػػػد اةتمػػػدت العديػػػد مػػػف الدراسػػػات ةمػػػ  البمػػػاذج 

الت ميديػػة مثػػؿ تحميػػؿ التمػػايز الخطػػلأ، وتحميػػؿ التمػػايز المتعػػدد المت يػػرات، وتحميػػؿ ا بحػػدار الخطػػلأ، 
وتحميػػؿ ا بحػػدار المتعػػدد، وبمػػوذج لوجيػػت، إد أف  ػػذ  ااسػػاليل قػػد د تسػػاةد ةمػػ  التبتػػؤ الػػدقيؽ 

د مػػػف المت يػػرات، وتالتػػػاللأ فإبهػػػا ت ػػػوـ تػػالتعثر المػػػاللأ، ابهػػػا د تسػػتطي  التعامػػػؿ إد مػػػ  ةػػدد محػػػدو 
 (.5509تاستتعاد تعض التيابات والمعمومات المرتتطة تالظا رة محؿ الدراسة )خطال، 

ولػػذلؾ تزايػػد الحاجػػة إلػػ  أسػػاليل حديثػػة يمكػػف أف تسػػاةد المراجػػ  الخػػارجلأ فػػلأ التبتػػؤ تػػالتعثر 
سػتمرارية فػػلأ المسػػت تؿ، ومػػف  ػػذ  المػاللأ لمشػػركات، وتالتػػاللأ الت ريػػر ةػف مػػد  قػػدرة المبشػػية ةمػػ  اد

ااسػػاليل الحديثػػة أسػػاليل التب يػػل فػػلأ التيابػػات، والتػػلأ تعػػد أحػػد اادوات الهامػػة والباجحػػة فػػلأ تحميػػؿ 
محتػػو  التيابػػات فػػلأ المااػػلأ والمسػػت تؿ، حيػػث تعتتػػر امتػػدادا  ل،سػػاليل الت ميديػػة، ولكػػف تتميػػز ةبهػػا 

تا اػػافة إلػػ  قػػدرتها ةمػػ  التبتػػؤ تالمسػػت تؿ )ةمػػلأ، ت ػػدرتها ةمػػ  تحميػػؿ كميػػات  ا مػػة مػػف التيابػػات 
5553.) 
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فػلأ أواخػر الثمابيبػات، كيحػد الحمػوؿ الباجحػة  Data Miningحيث ظهػر التب يػل فػلأ التيابػات 
لتحميػػؿ كميػػات اػػخمة مػػف التيابػػات، وذلػػؾ تتحويمهػػا مػػف مجػػرد تيابػػات متراكمػػة و يػػر مةهومػػة إلػػ  
معمومػػػات قي مػػػة يمكػػػف اسػػػت لالها وادسػػػتةادة مبهػػػا، والتػػػلأ ت ػػػوـ ةمػػػ  )التصػػػبيؼ، التجميػػػ ، التبتػػػؤ، 

شػتكات العصػتية ادصػطباةية، وبمػوذج ادبحػدار والتصوير( مف خلاؿ اسػتخداـ تعػض ااسػاليل كال
 (.5555الموجستلأ، وشجرة ال رارات، والخوارزميات الجيبية )الب ودس، 

وابطلاقػػا  مػػف أ ميػػة اسػػتخداـ أسػػاليل التب يػػل فػػلأ التيابػػات فػػلأ المجػػادت المحاسػػتية المختمةػػة 
ذ  الدراسػػػة إلػػػ  تحميػػػؿ وتاةتتار ػػػا أحػػػد اادوات الحديثػػػة فػػػلأ مجػػػاؿ المحاسػػػتة والمراجعػػػة، تسػػػع   ػػػ

وتحديد أثر استخداـ المراج  الخارجلأ اسمول التب يل فلأ التيابات ةم  ةممية التبتؤ تػالتعثر المػاللأ 
 لمشركات.

 مشكمة البحث: -2
تحظ  مشكمة التبتؤ تالتعثر الماللأ لمشركات واحتماؿ تعراها للإفلاس ا تماـ كتير لد  ف ػات 

والمحاسػػػتيف، والمػػػراجعيف، والمسػػػتثمريف، والمػػػوظةيف، والمػػػديريف، مختمةػػػة تشػػػمؿ المحممػػػيف المػػػالييف، 
والػػدا بيف. وتتػػرز أ ميػػة  ػػذ  المشػػكمة فػػلأ أف ةػػدـ حصػػوؿ  ػػؤدء المسػػتخدميف ةمػػ  تحػػذيرات متكػػرة 
بستيا  حوؿ احتماؿ التعثر الماللأ أو ا فلاس يمكف أف يؤد  إل  اتخاذ ـ قرارت  ير سميمة ومف ثـ 

بتيجة ال رارات الخاط ة، كما أف ادفت ار لتمؾ التحذيرات قد يترتل ةميه اياع تحممهـ لتكمةة مرتةعة 
 (. Elewa, 2022الةرص المحتممة لتةاد  التعثر أو ا فلاس الماللأ )

ويرجػػ  ا تمػػاـ أصػػحال المصػػالض تواػػ  بظػػاـ إبػػذار متكػػر لمتبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ، لكػػلأ يمك ػػبهـ 
اتيجياتها ادستثمارية لمحػد مػف ادسػتثمارات المتوقعػة ذات مف فهـ وا  رتحية الشركات وتعديؿ استر 

الصمة تالخسا ر التلأ حدثت، وم  ذلؾ فإف التطور السري  ل،سواؽ وتكامػؿ ادقتصػاد العػالملأ، أد  
إلػػ  زيػػادة ةػػدد الشػػركات التػػلأ تعػػابلأ مػػف حػػدوث التعثػػر المػػاللأ ةمػػ  مػػر السػػبوات )خطػػال وةمػػلأ، 

5509.) 
لأ وقػػت اازمػػات الماليػػة تسػػتل زيػػادة حاجػػة مسػػتخدملأ ال ػػوا ـ الماليػػة وتػػزداد أ ميػػة المراجعػػة فػػ

إل  وجود إبذار متكر لمتعثر الماللأ، مما يمكبهـ مف اتخاذ ال رار الصحيض فلأ الوقت المباسل، وفلأ 
ال الػػل يوجػػه مسػػتخدملأ ال ػػوا ـ الماليػػة المػػوـ لمراجعػػلأ الحسػػاتات فػػلأ حالػػة ةػػدـ قيػػامهـ تهػػذا ا بػػذار 

تعػػرض الشػػػركات لمشػػكلات ماليػػة حػػػادة قػػد تجعمهػػا  يػػر قػػػادرة ةمػػ  ادسػػتمرار فػػػلأ خاصػػة ةبػػدما ت
المسػػت تؿ، ومػػف  ػػذا المبطمػػؽ أصػػتض مراقػػل الحسػػاتات فػػلأ مصػػر مسػػؤود  ةػػف إتػػداء رأيػػه تشػػيف قػػدرة 
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

( تشػػػيف 575الشػػػركة ةمػػػ  ادسػػػتمرارية، وتبتػػػ   ػػػذ  المسػػػ ولية مػػػف معيػػػار المراجعػػػة المصػػػرس رقػػػـ )
 (.5555، ادستمرارية )مشاتط

إف ةممية المراجعة تيساليتها الت ميدية د يمكبها مف التعرؼ تشكؿ دقيؽ ةم  مد  قػدرة الشػركة 
ةم  ادستمرار مف ةدمه، ويرجػ  ذلػؾ إلػ  التشػ يؿ ادلكتروبػلأ لمتيابػات وكتػر حجػـ المبشػ ت وكثػرة 

اجػ  إلػ  التحػوؿ مػف التيابات، الباتجة ةػف التطػور التكبولػوجلأ وبمػو مبشػ ت ااةمػاؿ، ممػا دفػ  المر 
أسػػمول المراجعػػة الشػػاممة إلػػ  المراجعػػة تالعيبػػات، و ػػو اامػػر الػػذس يظهػػر مػػد  الحاجػػة إلػػ  إيجػػاد 
أسػػاليل حديثػػة تسػػاةد المراجػػ  فػػلأ أداء ةمميػػة المراجعػػة تالةعاليػػة والكةػػاءة المباسػػتتيف، والتػػلأ تػػدةـ 

كتروبػػػػلأ )الشػػػػور  وال بػػػػدور، المراجػػػػ  فػػػػلأ مواجهػػػػة الحجػػػػـ الكتيػػػػر مػػػػف التيابػػػػات ذات التشػػػػ يؿ ادل
5555 .) 

وعمــذ كلــك تتمســد مشــكمة الدراســة فــي  اــور الأســاليل التقميديــة الحاليــة المســتخدمة فــي 
التنبؤ بالتعثر المالي لمشركات، وتزايد الحامة إلذ الاعتماد عمذ أساليل حديثة يمكنها التعامل مـ  

تنبؤ بد ة بـالتعثر المـالي لمشـركات محـل الحمم الكبير من البيانات، حتذ يمكن لممرام  الخارمي ال
 ومن ثم يمكن اياغة المشكمة في ضوء التساؤل الرئيسي التالي:المرامعة. 

 ػػػػػػؿ يػػػػػػؤدس اسػػػػػػتخداـ المراجػػػػػػ  الخػػػػػػارجلأ اسػػػػػػاليل التب يػػػػػػل فػػػػػػلأ التيابػػػػػػات )الشػػػػػػتكات العصػػػػػػتية " 
ثر المػػاللأ لمشػػركات الجػػار ااقػػرل( إلػػ  زيػػادة دقػػة التبتػػؤ تػػالتع –ال اتػػات العشػػوا ية  –ادصػػطباةية 

 الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(؟"
 ويبتثؽ مف  ذا التساؤؿ مجموةة مف التساؤدت الةرةية التالية:

 ػػؿ يػػؤدس اسػػتخداـ المراجػػ  الخػػارجلأ اسػػمول الشػػتكات العصػػتية ا صػػطباةية إلػػ  زيػػادة دقػػة  (0
ركات الم يػدة تالتورصػة المصػرية م اربػة تااسػاليل الت ميديػة )ا بحػدار التبتؤ تالتعثر الماللأ لمشػ

 الموجستلأ(؟
 ػػؿ يػػؤدس اسػػتخداـ المراجػػ  الخػػارجلأ اسػػمول ال اتػػات العشػػوا ية إلػػ  زيػػادة دقػػة التبتػػؤ تػػالتعثر  (5

 الماللأ لمشركات الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(؟
يؤدس استخداـ المراج  الخارجلأ اسمول الجار ااقرل إل  زيادة دقػة التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ  ؿ  (3

 لمشركات الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(؟
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 تحميل الدراسات السابقة: -3
فػػلأ اػػوء اسػػت راء وتحميػػؿ الدراسػػات السػػات ة التػػلأ تػػرتتط تمت يػػرات الدراسػػة، يمكػػف تبػػاوؿ أ ػػـ 

 الدراسات التلأ تواض مشكمة الدراسة، مف خلاؿ المحاور الر يسية التالية: 
  .دراسات تباولت التبتؤ تالتعثر الماللأ 
 .دراسات تباولت أساليل التب يل فلأ التيابات 
 ف استخداـ المراج  الخارجلأ اساليل التب يل فلأ التيابات والتبتؤ دراسات تباولت العلاقة تي

 تالتعثر الماللأ.
 دراسات تناولت التنبؤ بالتعثر المالي -3/1

التعػػرؼ ةمػػ  قػػدرة بمػػوذج ألتمػػاف ةمػػ  التبتػػؤ تػػالتعثر  (5509)معمػػـ وطيػػار، اسػػتهدفت دراسػػة 
( شركة تيميف مسجمة 05الماللأ لشركات قطاع التيميف فلأ الجزا ر، تالتطتيؽ ةم  ةيبة مكوبة مف )

ـ. وذلػػؾ 5505ـ حتػػ  5503ةمػػ  موقػػ  مركػػز السػػجؿ التجػػارس الػػوطبلأ الجزا ػػرس خػػلاؿ الةتػػرة مػػف 
لخاص تالمؤسسات الصباةية و ير الصباةية، والمكوف مف مف خلاؿ تباولها بموذج ألتماف المُعد ؿ ا

أرتعػػة مؤشػػرات متمثمػػة فػػلأ )رأس المػػاؿ العامػػؿ إلػػ  مجمػػوع ااصػػوؿ، اارتػػاح المحتجػػزة إلػػ  مجمػػوع 
ااصوؿ، اارتاح قتؿ الةوا د والارا ل إل  مجموع ااصوؿ، ال يمػة الدفتريػة لح ػوؽ المسػا ميف إلػ  

ارسػػة إلػػ  أف بصػػؼ الشػػركات المكوبػػة لعيبػػة الدراسػػة متعثػػرة، وأف إجمػػاللأ الػػديوف(. وقػػد توصػػمت الد
 بموذج ألتماف أظهر قدرة تبتؤية ةالية فلأ كشؼ  ذا التعثر الماللأ.

إلػ  تحديػد أثػر اسػتخداـ بمػاذج ألتمػاف ةمػ  ( Elewa, 2022) وفلأ بةس السياؽ سعت دراسػة
( وحػػػدة مػػػف مؤشػػػر 44مػػػف ) التبتػػػؤ تػػػالتعثر المػػػاللأ فػػػلأ مصػػػر. وذلػػػؾ تػػػالتطتيؽ ةمػػػ  ةيبػػػة م وبػػػة

(EGX 70 خلاؿ الةترة مف )مشػا دة(. وتمث مػت بمػاذج  555ـ )أس مػا يعػادؿ 5555ـ حتػ  5506
( وبمػػػوذج (Altman Z-Score, 1968ألتمػػػاف المسػػػتخدمة لمتبتػػػؤ تػػػالتعثر المػػػاللأ فػػػلأ بمػػػوذج 

(Altman Z-Score,1993المُعػػد ؿ. كمػػا تػػـ تطتيػػؽ تحميػػؿ ادبحػػدار الموجسػػتلأ لةحػػص تػػي ) ثير
البسل المستخدمة فلأ بماذج ألتمػاف ةمػ  التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ لمشػركات. وتوصػمت الدراسػة إلػ  أف 

-Altman Zاسػتخداـ بمػػاذج ألتمػاف لهػػا تػيثير  ػػاـ ةمػ  جػػودة التبتػؤ تػػالتعثر المػاللأ، وأف بمػػوذج )
Score,1993 المُعػػد ؿ ي ػػدـ بتػػا   أفاػػؿ مػػػف بمػػوذج )Altman Z-Score, 1968) لمتبتػػػؤ )

 تالتعثر الماللأ لمشرکات.



 

 

 
433 

 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 
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أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

( تحديػد مػا إذا كػاف  بػاؾ فػرؽ تػيف بمػػاذج Hertina & Dari, 2023تيبمػا تباولػت دراسػة )
التعثػر المػاللأ فػلأ التبتػؤ تػا فلاس، تا اػافة إلػ  تحديػد بمػاذج التعثػر المػاللأ ااكثػر دقػة فػلأ التبتػؤ 

التباء والتشػييد المدرجػة فػلأ  ( شركة مف شركات06تا فلاس، وذلؾ تالتطتيؽ ةم  ةيبة مكوبة مف )
ـ. واسػػػتخدمت الدراسػػػة ثلاثػػػة مػػػف بمػػػاذج 5550ـ حتػػػ  5555تورصػػػة إبدوبيسػػػيا خػػػلاؿ الةتػػػرة مػػػف 

. وتوصػمت الدراسػة إلػ  وجػود اختلافػات Zmijewskiو  Tafflerو  Springateالتعثر الماللأ و ػـ 
لتبػػاء المدرجػػػة فػػلأ تورصػػػة جو ريػػة تػػيف بمػػػاذج التعثػػر المػػػاللأ فػػلأ التبتػػػؤ تػػإفلاس شػػركات التشػػػييد وا

%(،  055تمعػدؿ دقػة ) Tafflerإبدوبيسيا، وأف البموذج ااكثر دقة فلأ التبتػؤ تػا فلاس  ػو بمػوذج 
تمعػػػدؿ دقػػػة تتمػػػ   Springate%(، وأخيػػػرا  بمػػػوذج  80.55تمعػػػدؿ دقػػػة ) Zmijewskiيميػػػه بمػػػوذج 

(05.55 .)% 
مختارة لمتبتؤ تا فلاس، وذلػؾ  ( إل  تحميؿ دقة بماذجKušter, 2023فلأ حيف  دفت دراسة )
ـ. واسػػتخدمت 5509ـ حتػػ  5503( شػػركة أفمسػػت خػػلاؿ الةتػػرة مػػف 53تاسػػتخداـ ال ػػوا ـ الماليػػة لػػػ )

الدراسػة ثػػلاث مجموةػات مختمةػػة مػف البمػػاذج. المجموةػة ااولػػ  تاػـ بمػػاذج كلاسػيكية تػػـ تطوير ػػا 
 Altman, modified Altman, Springate, Taffler andتاسػتخداـ التحميػؿ التمييػزس و ػـ )

Tishaw, Grover والمجموةة الثابية تاـ بمػاذج تػـ تطوير ػا تاسػتخداـ ادبحػدار الموجسػتلأ و ػـ ،)
(Ohlson, Zmijewski, Grigaravičius والمجموةة الثالثة تعتمد ةم  الذكاء ادصطباةلأ وتـ ،)

بمػاذج ادبحػدار الموجسػتلأ،  (. وتوصػمت الدراسػة إلػ  أفDecision treeاسػتخداـ )شػجرة ال ػرارات 
( أظهػػرت أفاػػؿ البتػا   فػػلأ مجموةػػة بمػاذج التبتػػؤ الكلاسػػيكية. وأف Ohlsonو  Zmijewskiمثػؿ )

% ابهػا تبتػػيت تػػإفلاس 055شػجرة ال ػػرار كابػت البمػػوذج ااكثػر دقػػة حيػػث تمػ  معػػدؿ دقتهػا التبتؤيػػة 
 . جمي  الشركات التلأ تـ تحميمها قتؿ ةاـ واحد مف ا فلاس الةعملأ

 دراسات تناولت أساليل التنقيل في البيانات: -3/2
( أداء خمسة بماذج إحصا ية وتعمـ آللأ شا عة Mohammadi et al., 2020تباولت دراسة )

فػػػلأ اكتشػػػاؼ ادحتيػػػاؿ فػػػلأ الت ػػػارير الماليػػػة، حيػػػث تمثمػػػت  ػػػذ  البمػػػاذج فػػػلأ كػػػؿ مػػػف: )شػػػتكة تػػػايز 
Bayesian Network التحميػػػؿ التمييػػػزس ،Discriminant Analysis ا بحػػػدار الموجسػػػتلأ ،
Logistic Regression الشػػتكات العصػػتية ا صػػطباةية ،artificial neural network آلػػة ،

( مؤشػر كمت يػر مسػت ؿ تشػكؿ 09(. وتباولػت الدراسػة )Support Vector Machineباقػؿ الػدةـ 
الموظػػؼ، والحسػػاتات المديبػػة إلػػ  ( مؤشػػرات ف ػػط تمثمػػت فػػلأ )إبتاجيػػة 9متػػد لأ، وتػػـ تصػػةيتها إلػػ  )
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صػػػافلأ المتيعػػػات، والػػػديوف إلػػػ  ح ػػػوؽ الممكيػػػة، والمخػػػزوف إلػػػ  صػػػافلأ المتيعػػػات، والمتيعػػػات إلػػػ  
إجمػػاللأ ااصػػوؿ، والعا ػػد ةمػػ  ح ػػوؽ الممكيػػة، والعا ػػد ةمػػ  المتيعػػات، وادلتزامػػات إلػػ  مصػػاريؼ 

رات تواسػػطة خوارزميػػات التصػػػبيؼ الةوا ػػد، وااصػػوؿ إلػػ  ادلتزامػػات(، وذلػػؾ دسػػػتخداـ  ػػذ  المؤشػػ
لمكشؼ ةف وجود احتياؿ مػاللأ أو ةػدـ وجػود احتيػاؿ مػاللأ )المت يػر التػات (. وتوصػمت الدراسػة إلػ  
أف الشػػػػػتكة العصػػػػػتية ا صػػػػػطباةية تػػػػػؤدس أداء  جيػػػػػد ا م اربػػػػػة  تالشػػػػػتكة التايزيػػػػػة والتحميػػػػػؿ التمييػػػػػزس 

 وا بحدار الموجستلأ وآلة باقؿ الدةـ.
سػػماةيؿ، كمػػا تباولػػت دراسػػ ( اختتػػار قػػدرة بمػػاذج الشػػتكات العصػػتية متعػػددة 5555ة )ةثمػػاف وام

الطت ػػػات فػػػلأ تحسػػػيف دقػػػة التبتػػػؤ تمخػػػاطر اد تمػػػاف التػػػلأ تواجػػػه مبشػػػ ت ااةمػػػاؿ م اربػػػة تالبمػػػاذج 
ا حصا ية الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(، وذلػؾ تػالتطتيؽ ةمػ  ةيبػة مػف مبشػ ت ااةمػاؿ المسػجمة 

ـ 5509ـ حتػػ  ةػػاـ 5505( مبشػػية خػػلاؿ الةتػػرة مػػف 83اليػػة المصػػرية وةػػدد ا )تسػػوؽ ااوراؽ الم
( مؤشػػر مػػاللأ تصػػورة متد يػػة كمت يػػرات مسػػت مة، 35( مشػػا دة. وتاػػمبت الدراسػػة )854تإجمػػاللأ )

والتبتؤ تمخاطر اد تماف كمت ير تات  وتـ تصبيةه إل  )مبشػ ت معراػة لمخػاطر اد تمػاف، ومبشػ ت 
 تمػػاف(. وتوصػػمت الدراسػػة إلػػ  العديػػد مػػف البتػػا   أ مهػػا الحصػػوؿ ةمػػ   يػػر معراػػة لمخػػاطر اد

( مؤشػػرات كابػػت ااكثػػر تػػيثيرا  ةمػػ  دقػػة التبتػػؤ تمخػػاطر اد تمػػاف )معػػدؿ العا ػػد ةمػػ  إجمػػاللأ 05)
ااصوؿ، معدؿ دوراف الدا بوف، معدؿ دوراف ااصوؿ، بستة الديوف إل  إجماللأ ااصوؿ، مااةؼ 

لسػػػوقية لمسػػهـ إلػػ  ال يمػػػة الدفتريػػة، بسػػتة صػػػافلأ رأس المػػاؿ العامػػؿ، بسػػػتة ح ػػوؽ الممكيػػة، ال يمػػة ا
صػافلأ الػرتض، معػدؿ العا ػد ةمػ  ادسػتثمار، بسػتة إجمػاللأ الػديوف إلػ  إجمػاللأ ح ػوؽ الممكيػة(، كمػػا 
توصمت الدراسة إل  أف بماذج الشتكات العصتية متعددة الطت ات أكثػر دقػة تبتؤيػة م اربػة تا بحػدار 

%(، تيبمػػا كػػاف معػػدؿ الدقػػة فػػلأ  86.67حيػػث تمػػ  معػػدؿ الدقػػة فػػلأ الشػػتكات العصػػتية )الموجسػػتلأ، 
 %(. 85.09ا بحدار الموجستلأ )

( تت يػػيـ دقػػة ااسػػاليل المختمةػػة لمتب يػػل فػػلأ 5555وفػػلأ بةػػس السػػياؽ قامػػت دراسػػة )الب ػػودس، 
تػؤ تمػبض ال ػروض لمحػد التيابات تاةتتار ا أحد الت بيات الحديثة فلأ مجاؿ الذكاء ادصطباةلأ فلأ التب

مف المخاطر اد تمابية وابعكاس ذلؾ ةم  جودة ال وا ـ المالية، وذلؾ تالتطتيؽ ةم  ةيبة مكوبة مف 
( مةػردة مػػف المت ػدميف لمحصػػوؿ ةمػػ  قػرض مػػف التبػؾ. وتباولػػت الدراسػػة أسػاليل التب يػػل فػػلأ 604)

، ا بحػػدار الموجسػػتلأ( لت يػػيـ دقػػة التيابػػات المتمثمػػة فػػلأ كػػؿ مػػف )شػػجرة ال ػػرارات، ال اتػػات العشػػوا ية
أسػػاليل التب يػػل فػػلأ التيابػػات فػػلأ الحػػد مػػف المخػػاطر اد تمابيػػة. وتوصػػمت الدراسػػة إلػػ  أف أسػػاليل 
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التب يػػل فػػلأ التيابػػات المختمةػػة تعمػػؿ ةمػػ  تحسػػيف دقػػة التبتػػؤ وسػػرةة مػػبض ال ػػروض المصػػرفية، وف ػػا  
التصور، كما توصمت الدراسػة إلػ  تتػايف مسػتو  لتصبيةاتها ال ا مة ةم  التصبيؼ والتجمي  والتبتؤ و 

دقػػة التبتػػؤ تػػيف أسػػاليل التب يػػل فػػلأ التيابػػات، حيػػث أف بمػػوذج ال اتػػات العشػػوا ية كػػاف أكثػػر دقػػة فػػلأ 
%(، ويػػيتلأ فػػلأ المرتتػػة  85%(، يميػػه أسػػمول شػػجرة ال ػػرارات تمعػػدؿ دقػػة ) 94التبتػػؤ تمعػػدؿ دقػػة )

 %(. 67الثالثة أسمول ا بحدار الموجستلأ )
( إلػػ  تحميػػؿ اسػػتخداـ خوارزميػػة Pandimurugan et al., 2022أياػػا   ػػدفت دراسػػة )

ال اتات العشوا ية تاةتتار ا أحد بماذج التعمـ ابللأ كيداة لمتبتؤ تالمواف ة ةم  مػبض ال ػروض لمعمػلاء 
أو مف ةدمه، وتالتػاللأ ت ميػؿ المخػاطر التػلأ يبطػوس ةميهػا اامػر تشػكؿ فع ػاؿ فػلأ المؤسسػات الماليػة 

التبػػوؾ. وتوصػػمت الدراسػػة إلػػ  أف خوارزميػػة ال اتػػات العشػػوا ية كػػاف لهػػا أداء ممتػػاز فػػلأ التبتػػؤ تمػػبض 
 ال روض تدرجة أفاؿ مف ا بحدار الموجستلأ.

( تطتيػػػؽ ت بيػػػات التب يػػػل ةػػػف التيابػػػات المختمةػػػة لمتبتػػػؤ Ledhem, 2022وتباولػػػت دراسػػػة )
ـ، 5555ـ حتػػ  5500إبدوبيسػػيا فػػلأ الةتػػرة مػػف  تػػااداء المػػاللأ لمخػػدمات المصػػرفية ا سػػلامية فػػلأ

دارة السػػيولة( كمت يػػرات  حيػػث تباولػػت الدراسػػة كػػؿ مػػف )معػػدؿ كةايػػة رأس المػػاؿ، وجػػودة ااصػػوؿ، وام
مست مة، والعا د ةم  ااصوؿ كمت ير تات . كما اةتمػدت الدراسػة ةمػ  مجموةػة مػف ت بيػات التب يػل 

، الشػتكات Random Forestال اتػات العشػوا ية ، Lasso Regressionفلأ التيابات تمثمػت فػلأ )
(. K-nearest neighbor، الجار ااقرل Artificial Neural Networksالعصتية ا صطباةية 

كمػػا اسػػتخدمت مجموةػػة مػػف المعػػايير لت يػػيـ أداء الت بيػػات المسػػتخدمة و ػػـ )متوسػػط الخطػػي الترتيعػػلأ 
MSE وجذر متوسط الخطي الترتيعلأ ،RMSEخطي المُطمؽ ، ومتوسط الMAE وتوصػمت الدراسػة .)

(  مػػا أفاػػؿ الت بيػػات لمتبتػػؤ RF( وال اتػػات العشػػوا ية )KNNإلػػ  أف كػػلا  مػػف ت بيػػة الجػػار ااقػػرل )
تػػااداء المػػاللأ لمخػػدمات المصػػرفية ا سػػلامية فػػلأ إبدوبيسػػيا، يمػػيهـ الشػػتكات العصػػتية ا صػػطباةية 

(ANNوجاء فلأ المرتتة ااخيرة مف حيث دقة الت ،)( بتؤLR .) 
( إجراء م اربة تيف ةدد مف الخوارزميات )شجرة ال رار، 5553تيبما استهدفت دراسة )الجتيملأ، 

الجػػػار ااقػػػرل، الشػػػتكات العصػػػتية، التحميػػػؿ التمييػػػزس( لموصػػػوؿ إلػػػ  الخوارزميػػػة ااكثػػػر دقػػػة فػػػلأ 
 يػػػيـ ااداء تصػػػبيؼ ال ػػػروض المصػػػرفية، وتػػػـ الم اربػػػة تػػػيف  ػػػذ  الخوارزميػػػات تاسػػػتخداـ معػػػايير لت

(MSE ،RMSE ،R2 ،MAE لمحكػػػـ ةمػػػ  الخوارزميػػػة اافاػػػؿ، وتمثمػػػت مت يػػػرات الدراسػػػة فػػػلأ )
جودة ال رض الم دـ )كمت ير تات (، وتـ صبيةه إل  )متعثر، ردسء، جيد(، ومجموةة مػف المت يػرات 
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دة المسػػػت مة تاػػػمبت )متمػػػ  ال ػػػرض، السػػػمعة ادقرااػػػية، مػػػدة ال ػػػرض، طري ػػػة السػػػداد، سػػػعر الةا ػػػ
المحسػػػػوتة ةمػػػػ  ال ػػػػرض الممبػػػػوح، ال ايػػػػة مػػػػف ال ػػػػرض، الاػػػػمابات الم دمػػػػة، دخػػػػؿ العميػػػػؿ طالػػػػل 
ال ػػػرض(. وتوصػػػمت الدراسػػػة إلػػػ  أف أسػػػاليل الػػػذكاء ا صػػػطباةلأ كابػػػت أكثػػػر دقػػػة فػػػلأ التبتػػػؤ مػػػف 

%(، يميهػػػا  94.8ااسػػػاليل ا حصػػػا ية، حيػػػث تم ػػػت دقػػػة التبتػػػؤ لمشػػػتكات العصػػػتية ا صػػػطباةية )
%(، تيبمػػػا تمػػػ  معػػػدؿ الدقػػػة اسػػػمول  85.5ار ااقػػػرل وشػػػجرة ال ػػػرارات تمعػػػدؿ دقػػػة )أسػػػموتلأ الجػػػ

 %(.   75.3التحميؿ التمييزس )
دراسات تناولت العلا ة بين استخدام المرام  الخارمي لأساليل التنقيل في البيانات والتنبؤ  -3/3

 بالتعثر المالي:
( إلػ  قيػاس فعاليػة اسػتخداـ المراجػ  الخػارجلأ Yang & Nazareth, 2022 ػدفت دراسػة )

( مؤشػػػػرا  35لخوارزميػػػات الػػػػتعمـ ابلػػػػلأ ةبػػػػد الت ريػػػػر ةػػػف اسػػػػتمرارية المبشػػػػية. واسػػػػتخدمت الدراسػػػػة )
( مؤشػػرات ف ػػط أكثػػر تػػيثيرا  فػػلأ 8كمت يػػرات مسػػت مة لمتبتػػؤ تادسػػتمرارية كمت يػػر تػػات ، وتػػـ اختيػػار )

رات كالتػػػاللأ: )العا ػػد ةمػػ  ااصػػوؿ، رأس مراقػػل الحسػػػاتات التبتػػؤ تادسػػتمرارية، وكابػػت  ػػذ  المؤشػػ
الداخملأ، الرتض قتؿ الاريتة إل  إجماللأ ااصوؿ، بستة المخزوف إل  ااصوؿ المتداولة، ادلتزامات 
المتداولػػػة إلػػػ  إجمػػػاللأ ادلتزامػػػات، التػػػدفؽ الب ػػػدس التشػػػ يملأ إلػػػ  ادلتزامػػػات المتداولػػػة، رأس مراجػػػ  

الماليػػة، بسػػتة التػػداوؿ(. واةتمػػدت الدراسػػة ةمػػ  مجموةػػة مػػف الخوارزميػػات  الحسػػاتات فػػلأ الت ػػارير
، الجػػار Gradient boost، شػجرة ال ػرار، بمػوذج Adaptive Boostتاػمبت كػؿ مػف: )بمػوذج 

، ال اتػػات العشػػوا ية(، كمػػا Naive Bayesااقػػرل، تحميػػؿ التمػػايز، ا بحػػدار الموجسػػتلأ، بمػػوذج 
-F2، ومعيػػار  Accuracy ػػذ  الخوارزميػػات، و مػػا: )معيػػار الدقػػة  اسػػتخدمت معيػػاريف لت يػػيـ أداء

measure( وتوصمت الدراسة إل  أف الخوارزميػات الجيبيػة ح  ػت معػدؿ دقػة .)يميهػا  98.88 ،)%
%(، ثػـ  98.76تمعػدؿ دقػة ) Gradient boost%(، ثػـ  98.77ال اتػات العشػوا ية تمعػدؿ دقػة )
%(، ثػػـ  98.58تمعػػدؿ دقػػة ) Adaptive Boostثػػـ %(،  98.60الجػػار ااقػػرل تمعػػدؿ دقػػة )

%(، ثػػػـ  98.33%(، يميهػػا تحميػػؿ التمػػايز تمعػػدؿ دقػػة ) 98.40ا بحػػدار الموجسػػتلأ تمعػػدؿ دقػػة )
 %(. 85.56تمعدؿ دقة ) Naive Bayes%(، وأخيرا  بموذج  98.57شجرة ال رار تمعدؿ دقة )

يثير اةتمػػاد المراجػػ  الخػػارجلأ ( اختتػػار مػػد  تػػ5553وفػػلأ بةػػس السػػياؽ  ػػدفت دراسػػة )أمػػيف، 
ةم  بموذج  جيف مف أدوات الذكاء ا صطباةلأ ةم  تحسيف جودة حكمه تشيف ادستمرارية، وذلػؾ 

( مشػػا دة خػػلاؿ الةتػػرة مػػف 460( شػػركة تإجمػػاللأ مشػػا دات )050تػػالتطتيؽ ةمػػ  ةيبػػة مكوبػػة مػػف )
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صػطباةلأ تمثمػت فػػلأ ـ. واةتمػدت الدراسػة ةمػػ  مجموةػة مػف أدوات الػػذكاء ا 5550ـ حتػ  5508
)ال اتات العشوا ية، الشتكات العصػتية ا صػطباةية، ت بيػة الػدةـ ابلػلأ، الجػار ااقػرل(، وااسػاليل 

( مؤشر مػاللأ و يػر مػاللأ 54ا حصا ية الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(. كما اةتمدت الدراسة ةم  )
ثػػػر ددلػػػة فػػػلأ الحكػػػـ ةمػػػ  ( مؤشػػػر مػػػاللأ و يػػػر مػػػاللأ أك03)كمت يػػػرات مسػػػت مة(، وتػػػـ اسػػػتخلاص )

ادستمرارية، وذلؾ تاستخداـ خوارزمية التحث التطورس. كما تـ استخداـ مجموةة مف معددت الت يػيـ 
(. وتوصػػػػمت RMSEا حصػػػػا لأ، قيمػػػػة الجػػػػذر الترتيعػػػػلأ  Kappaوف ػػػػا  لػػػػػ )معامػػػػؿ الدقػػػػة، معامػػػػؿ 

%(، يميهػػا  93.45ؤ تمعػػدؿ )الدراسػػة إلػػ  أف خوارزميػػة ال اتػػات العشػػوا ية كابػػت أكثػػر دقػػة فػػلأ التبتػػ
%(،  86.85%(، ثـ الشتكات العصػتية ا صػطباةية تمعػدؿ ) 88خوارزمية الجار ااقرل تمعدؿ )

%(، وتالتػػاللأ ح  ػػت بمػػاذج أدوات الػػذكاء ا صػػطباةلأ  78.68وأخيػػرا  ا بحػػدار الموجسػػتلأ تمعػػدؿ )
 دقة تبتؤية ةالية م اربة تبموذج ا بحدار الموجستلأ.  

( إلػ  ت يػيـ أداء خوارزميػات الػتعمـ ابلػلأ المختمةػة Máté et al., 2023دراسػة ) أياػا   ػدفت
فػػلأ التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ لمشػػركات. وذلػػؾ تادةتمػػاد ةمػػ  مجموةػػة مػػف المؤشػػرات الماليػػة الخاصػػة 

ـ، وتامبت  ذ  المؤشرات كػؿ 5550ـ حت  ةاـ 5506تالشركات التاكستابية خلاؿ الةترة مف ةاـ 
ةمػػػ  ااصػػػوؿ، والعا ػػػد التشػػػ يملأ ةمػػػ  ااصػػػوؿ، وبسػػػتة ت طيػػػة الػػػديوف، ومعػػػدؿ دوراف مػػػف )العا ػػػد 

ااصػػوؿ، ورتحيػػة السػػهـ، وبسػػتة الػػديف إلػػ  ااصػػوؿ، والعا ػػد الب ػػدس ةمػػ  ااصػػوؿ، وبسػػتة السػػيولة 
السريعة(. كما تامبت الدراسة مجموةة مف بماذج التعمـ ابللأ والتلأ تمث مت فلأ كؿ مػف: )ا بحػدار 

، Gradient boost، بمػػوذج Naive Bayesتلأ، شػػجرة ال ػػرار، ال اتػػة العشػػوا ية، بمػػوذج الموجسػ
(. وتوصػمت الدراسػة إلػ  أف Support Vector Machines، بمػوذج Adaptive Boostبمػوذج 

( أكثر دقة حيث تم  معدؿ الدقة فػلأ Gradient boost، بموذج AdaBoost)شجرة ال رار، بموذج 
 99% و 89، ا بحػػدار الموجسػػتلأ( تراوحػػت دقتهػػا تػػيف )SVM)بمػػوذج %(. وأف  055كػػؿ مػػبهـ )

%( اةتماد ا ةم  ةدد الميزات المستخدمة، حيث أبه م  زيادة ةدد الميزات، مالت دقػة  ػذ  البمػاذج 
 58اعية ا، حيث تم ت دقته مف ) Naive Bayesإل  ادقترال مف الكماؿ. تيبما جاء أداء بموذج 

 %(. 75% إل  
  عمذ الدراسات السابقة:التعميق 
  تباولػػت الدراسػػات السػػات ة مػػداخؿ مختمةػػة فػػلأ التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ، فهبػػاؾ دراسػػات اةتمػػدت

 Altman, modifiedةم  بماذج تـ تطوير ا تاستخداـ التحميؿ التمييزس ومف  ذ  البماذج: )
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Altman, Springate, Taffler and Tishaw, Groverم  (، ودراسات أخر  اةتمدت ة
 ,Ohlson, Zmijewskiبمػػاذج تػػـ تطوير ػػا تاسػػتخداـ ا بحػػدار الموجسػػتلأ مثػػؿ بمػػاذج )

Grigaravičius (، ومجموةػػة ثالثػػة اسػػتخدمت أسػػاليل الػػذكاء ا صػػطباةلأ مثػػؿ: )خوارزميػػة
، خوارزميػػػػة Naïve Bayesشػػػػجرة ال ػػػػرارات، خوارزميػػػػة ال اتػػػػات العشػػػػوا ية، خوارزميػػػػة 

Support Vectore Machines (SVM) الشػتكات العصػتية ا صػطباةية ،ANN الجػار ،
(. ولكػػػف معظػػػـ الدراسػػػات السػػػات ة اةتمػػػدت تدرجػػػة أكتػػػر ةمػػػ  بمػػػاذج التحميػػػؿ KNNااقػػػرل 

التمييػػػزس وا بحػػػدار الموجسػػػتلأ، فػػػلأ حػػػيف أف  بػػػاؾ دراسػػػات محػػػدودة اةتمػػػدت ةمػػػ  أسػػػاليل 
؛ لػػذا فػػإف  ػػذ  الدراسػػة سػػوؼ تعتمػػد ةمػػ  التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ تاسػػتخداـ الػػذكاء ا صػػطباةلأ

أدوات الذكاء ا صطباةلأ خاصػة فػلأ ظػؿ التطػور التكبولػوجلأ الها ػؿ، ومػا قػد يػوفر  مػف دقػة 
 وسهولة أكثر فلأ ةممية التبتؤ تالتعثر الماللأ م اربة تااساليل الت ميدية. 

 دوات الذكاء ا صطباةلأ حوؿ أكثر  ػذ  اادوات دقػة اختمةت الدراسات السات ة التلأ تباولت أ
فلأ ةممية التبتؤ، فهباؾ دراسات توصمت إل  أف الشػتكات العصػتية ا صػطباةية كابػت أكثػر 
دقة فلأ التبتؤ، و باؾ دراسات توصػمت إلػ  أف خوازرميػة ال اتػات العشػوا ية كابػت أكثػر دقػة، 

دقػػػة فػػػلأ التبتػػؤ، و ير ػػػا توصػػػمت أف وأخػػر  توصػػػمت إلػػػ  أف خوارزميػػة الجػػػار ااقػػػرل أكثػػر 
الخوارزميات الجيبية أكثػر دقػة فػلأ التبتػؤ. ويرجػ  ادخػتلاؼ فػلأ دقػة التبتػؤ تػيف أدوات الػذكاء 
ا صطباةلأ إل  المت يرات التةسيرية المستخدمة فلأ ةممية التبتؤ، ودرجة أ ميتها البستية فػلأ 

وات الػذكاء ا صػطباةلأ المتمثمػة ةممية التبتػؤ. وفػلأ  ػذ  الدراسػة سػوؼ يػتـ ادةتمػاد ةمػ  أد
فلأ )الشتكات العصتية ا صطباةية، ال اتات العشوا ية، الجػار ااقػرل( ةمػ  اةتتػار أف  ػذ  

 اادوات لها قدرة تبتؤية ةالية، تا اافة إل  أبها أكثر اادوات استخداما  فلأ ةممية التبتؤ.
 رية، فإبه تحاجة إل  استخداـ أدوات أف المراج  الخارجلأ لكلأ يتدس حكما  دقي ا  تشيف ادستمرا

أكثر دقة لمتبتؤ تالتعثر الماللأ لمشركات، وفػلأ ظػؿ التطػور التكبولػوجلأ والتحػوؿ بحػو الرقمبػة، 
فػػإف  ػػذ  الدراسػػة سػػوؼ تسػػع  إلػػ  دراسػػة وتحميػػؿ مػػد  اسػػتخداـ المراجػػ  الخػػارجلأ ادوات 

زيػػادة دقػػة التبتػػؤ تػػالتعثر  التب يػػل فػػلأ التيابػػات تاةتتار ػػا أحػػد أدوات الػػذكاء ا صػػطباةلأ فػػلأ
 الماللأ لمشركات.
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 أهداف البحث: -4
يتمثل الهدف العام لمدراسة فـي ددراسـة أثـر اسـتخدام المرامـ  الخـارمي لأسـاليل التنقيـل فـي 

المـار الأ ـرلع عمــذ د ـة التنبــؤ  –الغابـات العشــوائية  –البيانـات االشـبكات العاــبية الااـطناعية 
ـــالتعثر المـــالي لمشـــركات ال ـــة االانحـــدار ب ـــة بالأســـاليل التقميدي مقيـــدا بالبوراـــة الماـــرية مقارن

 . ويمكف تح يؽ الهدؼ العاـ مف خلاؿ تح يؽ اا داؼ الةرةية التالية:المومستيعد
قياس أثر استخداـ المراجػ  الخػارجلأ اسػمول الشػتكات العصػتية ادصػطباةية ةمػ  دقػة التبتػؤ  (0

المصػػػػرية م اربػػػػة تااسػػػػاليل الت ميديػػػػة )ادبحػػػػدار  تػػػػالتعثر المػػػػاللأ لمشػػػػركات الم يػػػػدة تالتورصػػػػة
 الموجستلأ(.

قياس أثر استخداـ المراج  الخارجلأ اسمول ال اتات العشػوا ية ةمػ  دقػة التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ  (5
 لمشركات الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية )ادبحدار الموجستلأ(. 

رجلأ اسػػمول الجػػار ااقػػرل ةمػػ  دقػػة التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ قيػػاس أثػػر اسػػتخداـ المراجػػ  الخػػا (3
 لمشركات الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية )ادبحدار الموجستلأ(. 

 أهمية البحث: -5
تستمد  ذ  الدراسة أ ميتها فلأ أبها تتطرؽ إل  قاية  امػة وحديثػة فػلأ مجػاؿ المراجعػة تهػدؼ 

ارجلأ فلأ التبتؤ تالتعثر الماللأ تاستخداـ أساليل التب يل فلأ التيابات فػلأ ظػؿ تحديد دور المراج  الخ
 تي ة تتسـ تالتطور الت بلأ والتكبولوجلأ فلأ مجاؿ بظـ المعمومات.

 الأهمية العممية:  -5/1
  حداثة مةهوـ التب يل ةم  التيابات حيث يعد محؿ ارتكاز وا تماـ كتير مف قتػؿ المػراجعيف

خاصػة تعػد التوسػ  الها ػؿ لمشػركات فػلأ اسػتخداـ أسػاليل حديثػة لت بيػة فلأ ابوبػة ااخيػرة، 
 المعمومات.

  بتيجػػة لتزايػػد حاجػػة الشػػركات إلػػ  اتخػػاذ ا جػػراءات العلاجيػػة لمحػػد مػػف التػػد ور والخسػػا ر
المتوقعة قتؿ حدوث اازمات، فإف  ذا التحث سوؼ يسػا ـ فػلأ تحسػيف دقػة التبتػؤ تػالتعثر 

استخداـ بموذج يمكف تطتي ه ةمميا  كمحاولة لمب  حدوث الةشؿ الماللأ لمشركات مف خلاؿ 
 الماللأ أو إفلاس الشركات.

  ،تساةد  ذ  الدراسػة شػرا ض  امػة وكثيػرة مػف المجتمػ  مثػؿ المسػتثمريف الحػالييف والمػرت تيف
المحممػػيف المػػالييف، الػػدا بيف، ا دارة، وحممػػة ااسػػهـ و يػػر ـ مػػف المػػذيف يةاػػموف أف تكػػوف 

 مومات دقي ة حوؿ سلامة الموقؼ الماللأ لمشركة.لديهـ مع
 الأهمية العممية: -5/2

  زيادة قدرة المراج  الخارجلأ فلأ التبتؤ تالتعثر المػاللأ لمشػركات مػف خػلاؿ التشػ يؿ المػوازس
اسػػاليل التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ ةػػف طريػػؽ ااسػػموتيف الت ميػػدس والمتطػػور تاسػػتخداـ أسػػاليل 

 التب يل فلأ التيابات.
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  تكػػوف بتػػا    ػػذ  الدراسػػة محػػلا  د تمػػاـ المػػراجعيف الخػػارجييف فػػلأ ت يػػيـ أداء الشػػركات قػػد
الم يدة تسوؽ ااوراؽ المالية المصرية، فالا  ةف توجيه اد تماـ لت ريػر مراقػل الحسػاتات 

 تشيف استمرارية الشركات خاصة الشركات المتعثرة ماليا .
 فروض البحث: -6

داؼ التحػث يمكػف صػيا ة الةػرض الر يسػلأ لمتحػث ةمػ  البحػو فلأ اػوء مشػكمة وتسػاؤدت وأ ػ
يـــؤدي اســـتخدام المرامـــ  الخـــارمي لأســـاليل التنقيـــل فـــي البيانـــات االشـــبكات العاـــبية التػػػاللأ: "

المار الأ ـرلع إلـذ زيـادا د ـة التنبـؤ بـالتعثر المـالي لمشـركات  –الغابات العشوائية  –الااطناعية 
 ". بالأساليل التقميدية االانحدار المومستيع المقيدا بالبوراة المارية مقارنة

 ويبتثؽ مف  ذا الةرض الر يسلأ مجموةة مف الةروض الةرةية التالية:
يؤدس استخداـ المراج  الخارجلأ اسمول الشػتكات العصػتية ا صػطباةية إلػ  زيػادة دقػة التبتػؤ  (0

لت ميديػػػػة )ا بحػػػػدار تػػػػالتعثر المػػػػاللأ لمشػػػػركات الم يػػػػدة تالتورصػػػػة المصػػػػرية م اربػػػػة تااسػػػػاليل ا
 الموجستلأ(.

يؤدس استخداـ المراج  الخارجلأ اسمول ال اتات العشوا ية إل  زيادة دقة التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ  (5
 لمشركات الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(.

زيػػادة دقػػة التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ يػػؤدس اسػػتخداـ المراجػػ  الخػػارجلأ اسػػمول الجػػار ااقػػرل إلػػ   (3
 لمشركات الم يدة تالتورصة المصرية م اربة تااساليل الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(.

 حدود البحث:  -7
 تتمثؿ حدود التحث فلأ كؿ مف:

: سوؼ ت تصر الدراسة ةم  كؿ مػف أسػمول الشػتكات العصػتية ا صػطباةية، حدود منهمية -7/1
والجػار ااقػرل كيحػد أسػاليل التب يػل فػلأ التيابػات، وأسػمول ا بحػدار الموجسػتلأ وال اتات العشوا ية، 

 كيحد ااساليل الت ميدية، وذلؾ ل ياس دقة التبتؤ تالتعثر الماللأ. 
: سػػوؼ يػػتـ تطتيػػؽ  ػػذ  الدراسػػة ةمػػ  الشػػركات الم يػػدة فػػلأ التورصػػة المصػػرية حــدود مكانيــة -7/2

يعة بشاطها، وةدا الشركات التلأ ت ػوـ تبشػر قوا مهػا الماليػة المؤسسات المالية بظرا  دختلاؼ طتةدا 
 .  تعممة أجبتية

: سػوؼ يػتـ تطتيػؽ الدراسػة ةمػ  الشػركات الم يػدة فػلأ التورصػة المصػرية خػلاؿ حدود زمنيـة -7/3
 ـ.5555ـ حت  5508الةترة مف 
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 القسم الثاني
 الإطار النظري لمبحث

 واستخداماتها في مهنة المرامعة:أساليل التنقيل في البيانات  -1
 مفهوم التنقيل في البيانات: -1/1

( أف التب يل فلأ التيابات  و "ةممية تحث داخؿ كميات Dawalekar et al., 2019أواض )
كتيرة مػف التيابػات لمكشػؼ ةػف العلاقػات التػلأ لػـ يػتـ كشػةها سػات ا  تػيف ةباصػر التيابػات، والمعروفػة 

ػػػا تاسػػػـ اكتشػػػاؼ المعرفػػػ  Knowledge Discovery Databaseة فػػػلأ قواةػػػد التيابػػػات أيا 
(KDD.") 

( تيف التب يػل فػلأ التيابػات  ػو "ةمميػة تحمػؿ فػلأ طياتهػا الكثيػر مػف 5555كما أشار )الجتملأ، 
التكبولوجيػػا الحديثػػة والتػػلأ تسػػتخدـ لمحصػػوؿ ةمػػ  معمومػػات ذات فا ػػدة وددلػػة ةمػػ  درجػػة كتيػػرة مػػف 

ف التيابػػات الاػػخمة المخزبػػة فػػلأ مخػػازف ومسػػتودةات التيابػػات، اا ميػػة مػػف خػػلاؿ أحجػػاـ  ا مػػة مػػ
والتػػلأ تعمػػؿ ةمػػ  إيجػػاد واسػػتخلاص أبمػػاط جديػػدة مػػف العلاقػػات تيبهػػا مػػف أجػػؿ الوصػػوؿ إلػػ  بتػػا   

  ادفة تخدـ ال رارات المست تمية لمتخذس ال رار".
أبهػا ةمميػة ( إل  ت بية التب يػل فػلأ التيابػات ةمػ  Papik & Papikova, 2022أياا  يبظر )

يجػاد ةلاقػات تيبهػا  يػر  تحث داخؿ كميات  ا مػة مػف التيابػات، حيػث يػتـ فرز ػا  يجػاد معمومػات وام
معروفة مست ا  ثـ تباء بماذج لمتبتؤ تالسػموؾ ومػف ثػـ الوصػوؿ لمعمومػات مةيػدة لتحسػيف ةمميػة صػب  

 ال رار.
تخلاص أو ( أف التب يػػل فػػلأ التيابػػات يشػػير إلػػ  اسػػAwad & Wathik, 2022ويػػر  )

اسػػتخراج المعرفػػة مػػف كميػػات كتيػػرة مػػف التيابػػات، تاسػػتخداـ ت بيػػات تحميػػؿ التيابػػات ابليػػة دكتشػػاؼ 
العلاقات التلأ لػـ يػتـ اكتشػافها مسػت  ا تػيف ةباصػر التيابػات، ويمكػف البظػر إلػ  التب يػل فػلأ التيابػات 

 كبتيجة لمتطور الطتيعلأ لتكبولوجيا المعمومات.
ت بية التب يل فلأ التيابػات  ػلأ "العمميػة التػلأ يػتـ فيهػا اسػتخداـ الػذكاء ( أف 5553وير  )ةملأ، 

ادصطباةلأ والرياالأ وادحصا لأ تا اػافة إلػ  ت بيػات الػتعمـ ابلػلأ دسػتخراج المعمومػات المةيػدة 
 واكتسال المعرفة مف قواةد التيابات الكتيرة".

يػػػة تجمػػػ  تػػػيف ا حصػػػاء ومػػػف خػػػلاؿ مػػػا سػػػتؽ يمكػػػف ال ػػػوؿ أف التب يػػػل فػػػلأ التيابػػػات  ػػػو ةمم
وتكبولوجيػػا المعمومػػات، ت ػػرض اكتشػػاؼ ةلاقػػات  يػػر معروفػػة مسػػت  ا وذات فا ػػدة مػػف داخػػؿ أحجػػاـ 
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 ا مػػػة مػػػف التيابػػػات الاػػػخمة، وذلػػػؾ مػػػف خػػػلاؿ اسػػػتخداـ طػػػرؽ مختمةػػػة مثػػػؿ التمخػػػيص والتصػػػبيؼ 
 .والتحميؿ والتبتؤ والعب دة وقواةد ادرتتاط، تما يةيد فلأ ةممية اتخاذ ال رار

 أساليل التنقيل في البيانات: -1/2
 :Artificial Neural Networksالشبكات العابية الإاطناعية  -1/2/1

( أحػد أ ػـ ت بيػات الػذكاء ادصػطباةلأ التػلأ أثتتػت ANNتعد الشػتكات العصػتية ا صػطباةية )
الت ميديػة، حيػث يطتػؽ قدرتها ةم  التبتؤ، وحؿ المشكلات تدقة وسهولة م اربة تااساليل ا حصا ية 

أسمول الشتكات العصتية ادصطباةية تدوف الحاجة إل  افترااات مست ة، ودوف البظػر إلػ  ةلاقػة 
(. وتعػرؼ تيبهػا بمػاذج Chen, 2019المت يرات م  تعاػها الػتعض، ةمػ  ةكػس الطػرؽ الت ميديػة )

 & Singhا )أو أبظمػػػة حسػػػاتية تحػػػاكلأ الخلايػػػا العصػػػتية فػػػلأ الع ػػػؿ التشػػػرس والػػػرواتط تيبهمػػػ
Banerjee, 2019.) 

حيث تمثؿ الشتكات العصتية ا صطباةية بظامػا  متكػاملا  يتكػوف مػف مجموةػة مركتػة مػف ةػدة 
( و ػػلأ تعمػػؿ فػػلأ ابسػػجاـ تػػاـ لحػػؿ مشػػكمة Neuronsةباصػػر متراتطػػة معػػا  يطمػػؽ ةميهػػا بيوروبػػات )

( تػػػيف Signalsت )معيبػػػة مػػػف خػػػلاؿ معالجػػػة التيابػػػات فػػػلأ ةباصػػػر معالجػػػة تسػػػيطة، وتمػػػر ا شػػػارا
(، ويرفػؽ تكػؿ خػط رتػط Connection Linksااةصػال ةتػر خطػوط رتػط تسػم  رواتػط اتصػاؿ )

( معػػيف، والػػذس يُاػػرل مػػ  ا شػػارات الداخمػػة إلػػ  بيػػوروف، لمحصػػوؿ ةمػػ  Weightوزف ترجيحػػلأ )
كػػؿ مجمػػوع ا شػػارات الداخمػػة الموزوبػػة لكػػؿ بيػػوروف، ليحػػدد إشػػارة المخرجػػات الباجمػػة ةبػػه، ويطتػػؽ 

بيوروف ةممية معالجة مف خلاؿ دالة تجمي  والتلأ ت وـ تتجمي  ا شارات الداخمة لمبيوروف والمرجحة 
تػػااوزاف الترجيحيػػة، ودالػػة تحويػػؿ أو تحةيػػز معيبػػة )ةػػادة تكػػوف  يػػر خطيػػة( ت ػػوـ تػػإجراء معػػاددت 

لمشػػتكة العصػػتية  ريااػػية ةمػػ  ال ػػيـ الخارجػػة مػػف دالػػة التجميػػ ، حتػػ  يػػتـ إبتػػاج المخرجػػات البها يػػة
 ( التاللأ مكوبات الشتكات العصتية ةم  البحو التاللأ:0(. ويواض الشكؿ رقـ )5555) اشـ، 
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 ع1شكل ر م ا
 مكونات الشبكات العابية

 
سماةيؿ، 5555 اشـ، ): المادر  (.5553؛ الجتيملأ، 5555؛ ةثماف وام

مػػػػف خػػػػلاؿ الشػػػػكؿ السػػػػاتؽ يتاػػػػض أف مكوبػػػػات الشػػػػتكة العصػػػػتية تتمثػػػػؿ فيمػػػػا يػػػػيتلأ )ةثمػػػػاف 
سماةيؿ،   (: 5555وام

وتمثؿ الطت ة ااول  فلأ الشتكات العصتية، و لأ ةتارة ةػف ع: Input Layerطبقة المدخلات ا -أ
ذ  الطت ػة جمي  ةباصر التيابات التلأ تيتلأ مف خمية ةصتية أخر  أو مف التي ػة الخارجيػة. وت ػوـ  ػ

تاسػػػػت تاؿ تيابػػػػات المت يػػػػرات المسػػػػت مة مػػػػف المصػػػػادر المختمةػػػػة والمعتػػػػر ةبهػػػػا فػػػػلأ الشػػػػكؿ السػػػػاتؽ 
 (.X1, X2, ….. Xi, Xnتالمت يرات )

: ت ػػػػػوـ  ػػػػػذ  ااوزاف تتحديػػػػػد اا ميػػػػػة البسػػػػػتية لكػػػػػؿ مػػػػػدخؿ مػػػػػف Weightsالأوزان النســـــبية  -ل
دات المعالجػػة ومػػد  فعاليػػة ة ػػد ادتصػػاؿ، المػػدخلات، وتالتػػاللأ تحػػدد قػػوة العلاقػػة تػػيف ةباصػػر ووحػػ

ويمكػػف تعػػديؿ ااوزاف البسػػتية مػػف خػػلاؿ التػػدريل والػػتعمـ، ويعتػػر ةبهػػا فػػلأ الشػػكؿ السػػاتؽ تػػااوزاف 
(W1, W2, …... Wi, Wn   .) 
: و ػػلأ الطت ػػة التػػػلأ تمػػلأ طت ػػة المػػدخلات، وقػػد تحتػػػوس عHidden Layerالطبقــة الخفيــة ا -ج

ةية واحدة أو أكثر مف طت ة خةيػة، وت ػوـ  ػذ  الطت ػة تتصػبيؼ وتمييػز الشتكة العصتية ةم  طت ة خ
وتحميػػػػؿ المػػػػدخلات تإةطػػػػاء وزف بسػػػػتلأ لكػػػػؿ مبهػػػػا، ثػػػػـ اسػػػػتخداـ الػػػػدواؿ التحميميػػػػة )دالتػػػػلأ التجميػػػػ  

 والتحويؿ( لتعديؿ  ذ  ااوزاف.
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ت ػوـ  : يطمؽ ةم   ذ  الدالة دالة التبشيط، والتػلأعSummation Functionsدالة التممي  ا -د
تحسػػػال ااوزاف البسػػػتية لممػػػدخلات، وذلػػػؾ مػػػف خػػػلاؿ اػػػرل كػػػؿ مُػػػدخؿ مػػػف المػػػدخلات فػػػلأ وزبػػػه 

 البستلأ لمحصوؿ ةم  المجموع. 
: يطمؽ ةميها أياا دالة التبشيط، والتػلأ ت ػوـ تػإجراء عTransfer Functionsدالة التحويل ا -هـ

ديؿ ااوزاف البسػػتية تاسػػتمرار طػػواؿ المعػػاددت الريااػػية ةمػػ  ال ػػيـ الخارجػػة مػػف دالػػة التجميػػ ، وتعػػ
فتػػػرة تػػػدريل الشػػػتكة. و ػػػذ  الدالػػػة تحػػػد مػػػف مخرجػػػات البيػػػوروف، لػػػذا قػػػد تسػػػم  أياػػػا  تدالػػػة التخميػػػد 

Squashing ( وتتمثػػػؿ أكثػػػر دواؿ 0،  0-( أو )0،  5حيػػػث تجعػػػؿ المخرجػػػات اػػػمف المجػػػاؿ .)
 Linear Transferيط الخطيػة  التبشيط المستخدمة فلأ الشتكات العصتية فلأ كؿ مف: )دالة التبشػ

Function دالػػة التبشػػيط ذات الحػػد الثاتػػت ،Hard-limit Transfer Function دالػػة التبشػػيط ،
-Tanو دالػػة التبشػػيط  Log-Sigmoid Transfer Functionسػػيجمويد )ااسػػية( الموجسػػتية 

sigmoid Function   .) 
ية لمشتكات العصتية، وت وـ  ذ  الطت ة  لأ الطت ة البها  ع:Output Layerطبقة المخرمات ا -و

تعرض البتا   التلأ وصمت إليها مػف الطت ػة السػات ة إلػ  المسػتخدـ البهػا لأ، وتالتػاللأ ةػرض البتػا   
 البها ية لمشتكة العصتية.

 :Random Forest Algorithmخوارزمية الغابات العشوائية  -1/2/2
للأ الخاا  للإشراؼ التلأ يمكف اسػتخدامها لحػؿ تُعد ال اتة العشوا ية أحد خوارزميات التعمـ اب

ـ، و لأ ةتارة 5550فلأ ةاـ  Breimanمشاكؿ التصبيؼ وا بحدار، وتـ ت ديمها اوؿ مرة تواسطة 
ةػػف مجموةػػة مػػف تبتػػؤات اشػػجار ال ػػرار، حيػػث يػػتـ ت سػػيـ التيابػػات إلػػ  مجموةػػات جز يػػة ةشػػوا ية 

 ية، وتعد ا يتـ الحصوؿ ةم  بتيجة توق  مف كؿ متعددة، ثـ يتـ تدريل شجرة قرار لكؿ مجموةة جز 
شجرة قرار، ثـ يتـ إجراء تصويت لكؿ بتيجة توق ، حت  يتـ تحديد التبتؤ البها لأ لمبموذج ةف طريؽ 
اختيار بتيجة التوق  التلأ حصمت ةم  أكتر ةدد مف ااصوات. لذلؾ  الت ا ما توفر ال اتة العشوا ية 

ل رار. كما ت ػدـ ال اتػات العشػوا ية أةمػ  دقػة تبتؤيػة م اربػة تالبمػاذج دقة أةم  م اربة تبموذج شجرة ا
 (. Speiser et al., 2019ااخر  فلأ وا  التصبيؼ )

وتحظػػػ  ال اتػػػات العشػػػػوا ية تي ميػػػة كتيػػػػرة بظػػػرا  لػػػدقتها التبتؤيػػػػة العاليػػػة تسػػػػتل ةػػػدد ااشػػػػجار 
، كمػا أبهػا د تعػابلأ مػػف خطػر التجهيػز الزا ػد تسػػتل أبهػا تيخػذ متوسػػط المشػاركة فػلأ العمميػة التبتؤيػػة

جمي  التوقعات مما يم لأ وجود أس تحيز،  ذا تا اافة إل  قدرتها ةم  معالجة ال يـ المة ودة، ممػا 
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يامف إمكابية إجراء تبتؤات دقي ة ةم  الر ـ مف الةجوات الكتيرة فلأ التيابات. وةم  الر ـ مػف  ػذ  
د أف ال اتة العشػوا ية تعػد تطي ػة فػلأ توليػد التبتػؤات ابهػا تعتمػد ةمػ  ةػدد كتيػر مػف أشػجار المزايا إ

 (. Máté et al., 2023ال رار فلأ ةممية التبتؤ )
  K-Nearest Neighbor Algorithm:خوارزمية المار الأ رل -1/2/3

ة الخمسػيبات مػف يعتتر خوارزمية الجػار ااقػرل مػف خوارزميػات التب يػل والتػلأ ظهػرت فػلأ تدايػ
ال ػػػرف المااػػػلأ، و ػػػلأ مػػػدخؿ تصػػػبيةلأ يعتمػػػد ةمػػػ  التشػػػاته، وتُعػػػد خوارزميػػػة الجػػػار ااقػػػرل شػػػا عة 
ادستخداـ لتحديد التبظيـ المكابلأ، حيث ت يس المسافة الةاصمة تيف كؿ ب طة وأقرل جار لها، وةم  

لةاصػػمة تػػيف جميػػ  أسػػاس معػػدؿ المسػػافة الةاصػػمة تػػيف كػػؿ ب طػػة وأقػػرل جػػار لهػػا ومعػػدؿ المسػػافة ا
 (.5509الب اط )معدؿ التتاةد( تتـ الم اربة تاستخداـ توزيعات تواسوف العشوا ية )أتو الخير، 

إف الةكرة ااساسية لخوارزمية الجار ااقرل تكمػف فػلأ تصػبيؼ الحػادت  يػر المر يػة )أو  يػر 
مبتشػرة فػلأ الةاػاء المصبةة( إل  الحادت ااقرل لها امف حجـ معيف، حيث تةتػرض أف التيابػات 

ةمػػ  شػػكؿ ب ػػاط، يػػتـ حسػػال المسػػافة تػػيف  ػػذ  الب ػػاط مػػف خػػلاؿ العديػػد مػػف الطػػرؽ مبهػػا المسػػافة 
، وتعػػد ا يػػتـ اختيػػار Square distanceوالمسػػافة الترتيعيػػة  Euclidean distanceا قميديػػة 

الت ػدير تػه مػف خػلاؿ  الجيراف ااقػرل لممشػا دة المػراد ت ػدير ا، حيػث يػتـ اختيػار ةػدد الجيػراف المػراد
التجريل، ويتـ اةتماد العدد الذس يعطلأ أقؿ خطي لمت دير، ومف ثـ يتـ أخػذ الوسػط الحسػاتلأ لمجيػراف 

 (.5553ااقرل كت دير لم يمة المطموتة )الجتيملأ، 
اادوات ااكثػػر دقػػة فػػلأ ةمميػػة التصػػبيؼ أو التبتػػؤ،  ااقػػرل أحػػدحيػػث تعتتػػر خوارزميػػة الجػػار 

 (:Kok et al., 2021التاللأ ) وتعمؿ ةم  البحو
( إلػػػ  ب طػػة التيابػػات  يػػػر المصػػبةة. ويتطمػػػل D( ذات التُعػػد )Nتحديػػد مسػػافة جميػػػ  الب ػػاط ) (0

تحديد  ذ  المسافة أداة مف أدوات قياس المسافة )مثؿ المسافة ا قميدية أو الترتيعية أو مابهاتف 
Manhattanمػ  أبهػا مبتشػرة فػلأ الةاػاء (. ويتـ ذلؾ ةػادة ةػف طريػؽ التعامػؿ مػ  التيابػات ة

 ةم  شكؿ ب اط.
( ااقرل إل  ب طة التيابات  ير المصبةة، حيث تختػار الخوارزميػة Kيتـ الحصوؿ ةم  ب اط ) (5

 ( ااقؿ مف ب طة التيابات  ير المصبةة.D( ذات المسافة )Kب اط التيابات )
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ةة، حيػػث يشػػارؾ أقػػرل وأخيػػرا  يػػتـ التصػػويت تاا متيػػة لتحديػػد ف ػػة ب طػػة التيابػػات  يػػر المصػػب (3
( إلػػػ  ب طػػػة التيابػػػات  يػػػر المصػػػبةة فػػػلأ جمسػػػة تصػػػويت لتحديػػػد ف ػػػة الب طػػػة  يػػػر Kجيػػػراف )
  المصبةة.

وتتميز خوارزمية الجار ااقرل تدقة ةالية وةدـ تيثر ا تال يـ المتطرفة، كمػا أبهػا د تحتػاج إلػ  
مية والكمية، كمػا يمكػف اسػتخدامها افترااات ةبد إدخاؿ التيابات، ويمكف تطتي ها ةم  التيابات ا س

لػػ  ذاكػػرة  فػػلأ مشػػاكؿ التصػػبيؼ وا بحػػدار. ولكػػف مػػف ةيوتهػػا أبهػػا تحتػػاج إلػػ  دقػػة حسػػال ةاليػػة وام
كتيػػػرة، حيػػػث تخػػػزف جميػػػ  تيابػػػات التػػػدريل، فهػػػلأ حساسػػػة لحجػػػـ التيابػػػات حيػػػث أبػػػه كممػػػا زاد حجػػػـ 

 (.5553بيؼ )الجتيملأ، التيابات كمما زاد حاجتها لمذاكرة واست رقت وقت أكتر فلأ التص
 : Logistic Regressionالانحدار المومستي  -1/2/4

ريااية يمكف اسػتخدامها لدراسػة العلاقػة تػيف مت يػر تػات   ا بحدار الموجستلأ  و طري ة بمذجة
بوةلأ ومت ير أو أكثر مف المت يرات المست مة أيا  كاف بوةها كمية أو بوةية، وتعتتر بمػاذج ادبحػدار 

، Generalized Linear Modelsالموجسػتلأ حالػة خاصػة مػف حػادت البمػاذج الخطيػة المعممػة 
بمػاذج الموجيػت، وتسػتخدـ لمتبتػؤ توجػود صػةة أو خاصػية معيبػة  كما يطمػؽ ةمػ   ػذ  البمػاذج أحيابػا  

تادةتماد ةم  قيـ مت ير أو مدموةة مف المت يرات المست مة ااخر  التػلأ لهػا ةلاقػة تػالمت ير التػات  
تمامػػا  كمػػا  ػػو الحػػاؿ فػػلأ بمػػاذج ادبحػػدار العامػػة، كمػػا يمتػػاز تيبػػه أكثػػر مروبػػة مػػف بمػػاذج ادبحػػدار 

 مكاف افتػراض ةلاقػة معيبػة تػرتط تػيف المت يػر التػات  والمت يػرات المسػت مة، كمػا يمكػف الت ميدية إذ تا
، إد أبػه يعػال ةميػه أبػه د Logit Transformationتحويمػه إلػ  الشػكؿ الخطػلأ تاسػتخداـ تحويمػة 

ييخذ الزمف الذس يستؽ حدوث الحدث تعيف ادةتتار، وةدـ م درته ةم  التعامؿ م  تيابات ادختةاء 
 (.5555وخاصة التيابات الم طعية )تسيوبلأ، 

 (:5555ومف أ ـ استخدامات ادبحدار الموجستلأ ما ييتلأ )الجتملأ، 
يسػتخدـ ةبػػدما يكػػوف المت يػػر التػػات  وصػػةيا  تحيػث تشػػير ال يمػػة )واحػػد( إلػػ  وجػػود خاصػػية  (0

المسػت مة معيبة، تيبما تشير ال يمة )صةر( إل  ةدـ وجود تمؾ الخاصية، وتكوف المت يػرات 
 كمية أو بوةية.

يسػػػتخدـ لمتمييػػػز تػػػيف مجمػػػوةتيف أو أكثػػػر ةبػػػدما تكػػػوف  بػػػاؾ تعػػػض المت يػػػرات المسػػػت مة  (5
 وصةية أو بوةية أو ةبدما تكوف المت يرات د تتت  التوزي  الطتيعلأ.
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وفي الأخير تتو ف عممية تقييم أدوات التنقيل في البيانات واختيـار أفضـل هـكلأ الأدوات عمـذ 
  (Çığşar & Ünal, 2019)المعايير التالية:  مدى توافر

: قدرة البموذج ةم  التبتػؤ تشػكؿ صػحيض، Classification Accuracyد ة التانيف  (0
 والتلأ يتـ التعتير ةبها كبستة م وية

 : تشير إل  الوقت المست رؽ  ةداد البموذج.Speedالسرعة  (5
ذج تشػكؿ صػحيض ةمػ  الػر ـ : تشير إل  ال درة ةم  التبتػؤ تػالبمو Robustnessالمتانة  (3

 مف أف التيابات تحتوس ةم  تيابات شاذة وقيـ مة ودة.
ػػا أثبػػاء Scalability ابميــة التوســ   (4 : تشػػير إلػػ  قػػدرة البمػػوذج ةمػػ  أف يكػػوف دقي  ػػا ومبتج 

 التعامؿ م  كمية كتيرة مف التيابات.
 البموذج. : تشير إل  مستو  الةهـ الذس يوفر Interpretabilityالقابمية لمتفسير  (5
 : تشير إل  مد  سهولة فهـ  يكؿ قواةد الخوارزميات.Rule Structureهيكل القاعدا  (6

حيػػث يةاػػؿ اختيػػار خوارزميػػة التب يػػل فػػلأ التيابػػات التػػلأ تعطػػلأ دقػػة تبتػػؤ أو تصػػبيؼ أكثػػر، 
والتػػلأ د تحتػػاج إلػػ  وقػػت طويػػؿ فػػلأ إةػػداد بمػػوذج التبتػػؤ، والتػػلأ د تتػػيثر تييػػة قػػيـ شػػاذة أو مة ػػودة، 
والتلأ لديها قدرة ةم  التعامؿ م  كـ  ا ؿ مػف التيابػات، تا اػافة إلػ  سػهولة فهػـ البمػوذج وسػهولة 

 فهـ  يكؿ قواةد الخوارزمية المختارة.
 دور أساليل التنقيل في البيانات في ممال المرامعة: -1/3

ثػورة الت ػدـ  ظؿ استخداـ مراقل الحسػاتات اسػاليل المراجعػة الت ميديػة لع ػود مػف الػزمف، إد أف
التكبولػػػػوجلأ وتطمعػػػػات أصػػػػحال المصػػػػالض ألزمػػػػت مراقػػػػل الحسػػػػاتات ةمػػػػ  تطػػػػوير طػػػػرؽ المراجعػػػػة 
الت ميديػػة تماشػػيا  مػػ  متطمتػػات التكبولوجيػػا وأصػػحال المصػػالض، حيػػث أرجعػػت تعػػض الدراسػػات خطػػي 

يػة ةبػد الحكػـ الت دير والتبتؤ تاستمرارية الشركة بتيجة اةتماد مراقػل الحسػاتات ةمػ  ااسػاليل الت ميد
 (. 5553والت رير ةف استمرارية المبشية، والتلأ يعال ةميها تارتةاع بستة الخطي فلأ التبتؤ )أميف، 

ومػػف ثػػـ تزايػػدت أ ميػػة اسػػتخداـ ااسػػاليل الحديثػػة فػػلأ ةمميػػة المراجعػػة بتيجػػة الحاجػػة المسػػتمرة 
لتطػػوير أدوات المراجػػ  الخػػارجلأ دكتشػػاؼ ااخطػػاء الجو ريػػة تػػال وا ـ الماليػػة والت ريػػر ةبهػػا، وكػػذلؾ 

راجػػػ   يػػػر لتطػػوير أسػػػاليل لمتبتػػؤ لمت ريػػػر ةػػف مػػػد  اسػػتمرارية المبشػػػية، وتجػػدر ا شػػػارة إلػػ  أف الم
مسػػ وؿ ةػػف اػػماف مسػػت تؿ المبشػػية واسػػتمراريتها وةػػدـ تصػػةيتها، تػػؿ مسػػ وليته تتمثػػؿ فػػلأ أف يػػدؽ 
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بػػاقوس الخطػػر إذا ظهػػرت دد ػػؿ ومؤشػػرات تشػػير إلػػ  وجػػود مشػػاكؿ تتعمػػؽ تمػػد  قػػدرة المبشػػية ةمػػ  
  (.5555ادستمرارية )الشور  وال بدور، 

ل فػػلأ التيابػػات تسػػاةد فػػلأ العديػػد مػػف المهػػاـ ومػػف مبظػػور مراقػػل الحسػػاتات فػػإف أسػػاليل التب يػػ
مبهػا زيػادة كميػة التيابػات التػلأ مػف الممكػف تحميمهػا، وت ميػؿ الوقػت المطمػول لمتحميػؿ، حيػث أبػه وف ػا  
لمطػػرؽ الت ميديػػػة لممراجعػػة ي ػػػوـ مراقػػل الحسػػػاتات تتحميػػؿ جػػػزء فرةػػلأ مػػػف التيابػػات تػػػدد  مػػف تحميػػػؿ 

اػػػمف احتماليػػػة وجػػػود مخػػػاطر جو ريػػػة د يمكػػػف اكتشػػػافها، التيابػػػات جميعهػػػا، و ػػػذا ا جػػػراء قػػػد يت
وتالتػػػاللأ تسػػػاةد أسػػػاليل التب يػػػل فػػػلأ التيابػػػات مػػػف تحميػػػؿ التيابػػػات جميعهػػػا فػػػلأ وقػػػت قصػػػير جػػػدا  

 ,Alareeni & Hamdanدكتشػػاؼ التحريةػػات الجو ريػػة تػػدد  مػػف الطػػرؽ الت ميديػػة لممراجعػػة )
المراجعة مف خلاؿ دةـ أحكاـ مراقػل الحسػاتات  (، كما تسا ـ أياا  فلأ تحسيف جودة ةممية2022

 (.Chu & Yong, 2021تصةة ةامة والت رير ةف استمرارية الشركة تصةة خاصة )
أشارت العديد مف الدراسات أف استخداـ أساليل التب يل فلأ التيابات فلأ مجاؿ المراجعة يسػا ـ 

ال ػػوا ـ الماليػػة، وكػػذلؾ التبتػػؤ تدرجػػة كتيػػرة فػػلأ تحسػػيف دقػػة التبتػػؤ تمػػد  وجػػود أخطػػاء جو ريػػة فػػلأ 
( تت يػيـ ت بيػات التب يػل Sharma et al., 2019تػال ش فػلأ ال ػوا ـ الماليػة. حيػث قامػت دراسػة )

والتعمـ ابللأ فػلأ الكشػؼ ةػف ةمميػات ادحتيػاؿ فػلأ ال ػوا ـ الماليػة، وتوصػمت إلػ  أف أفاػؿ ت بيػات 
ا شػػػػػجرة ال ػػػػػرار. كمػػػػػا توصػػػػػمت دراسػػػػػة التب يػػػػػل وف ػػػػػا  لمعػػػػػدؿ الدقػػػػػة كابػػػػػت ال اتػػػػػة العشػػػػػوا ية، يميهػػػػػ

(Mohammadi et al., 2020 أف الشػتكة العصػتية ا صػطباةية تػؤدس أداء  جيػد ا فػلأ الكشػؼ )
ةػػػػف ةمميػػػػات ادحتيػػػػاؿ فػػػػلأ ال ػػػػوا ـ الماليػػػػة م اربػػػػة  تالشػػػػتكة التايزيػػػػة والتحميػػػػؿ التمييػػػػزس وا بحػػػػدار 

( تت يػػػػيـ ابعكاسػػػػات 5553مػػػػلأ، الموجسػػػػتلأ وآلػػػػة باقػػػػؿ الػػػػدةـ. وفػػػػلأ بةػػػػس السػػػػياؽ قامػػػػت دراسػػػػة )ة
استخدامات ت بيػات التب يػل فػلأ التيابػات فػلأ التبتػؤ تػرأس المراجػ  الخػارجلأ وأثر ػا ةمػ  ةدالػة ال ػوا ـ 
الماليػػة، وتوصػػمت إلػػ  أف أسػػاليل التب يػػل فػػلأ التيابػػات )الشػػتكات العصػػتية، شػػجرة ال ػػرارات، بمػػوذج 

الخػػػارجلأ ةػػػف ةدالػػػة ال ػػػوا ـ الماليػػػة م اربػػػة  تعمػػػـ ابلػػػة( كابػػػت أكثػػػر دقػػػة فػػػلأ التبتػػػؤ تػػػرأس المراجػػػ 
 تااساليل الت ميدية.

ومػػف باحيػػة أخػػر  أشػػارت العديػػد مػػف الدراسػػات أف أسػػاليل التب يػػل فػػلأ التيابػػات تسػػا ـ تدرجػػة 
أكتػػر فػػلأ تػػدةيـ الػػرأس المهبػػلأ لمراقػػل الحسػػاتات حػػوؿ ت يػػيـ قػػدرة المبشػػية ةمػػ  ادسػػتمرارية. حيػػث 

( تت يػيـ فعاليػة اسػتخداـ المراجػ  الخػارجلأ لخوارزميػات Yang & Nazareth, 2022قامت دراسة )
التعمـ ابللأ ةبد الت رير ةف استمرارية المبشية، وتوصمت الدراسة إل  أف الخوارزميات الجيبية كابػت 
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، ثػـ خوارزميػة الجػار Gradient boostأكثر دقة، يميهػا خوارزميػة ال اتػات العشػوا ية، ثػـ خوارزميػة 
( أثػر اةتمػاد مراقػل 5553. كما تباولػت دراسػة )أمػيف، Adaptive Boostخوارزمية  ااقرل، يميها

الحسػػػػاتات ةمػػػػ  بمػػػػوذج  جػػػػيف مػػػػف أدوات الػػػػذكاء ا صػػػػطباةلأ ةمػػػػ  تحسػػػػيف جػػػػودة حكمػػػػه تشػػػػيف 
ادستمرارية، وتوصمت إل  أف خوارزمية ال اتات العشوا ية كابت أكثر دقة فلأ التبتؤ، يميها خوارزميػة 

ثـ الشتكات العصتية ا صطباةية، وأخيرا  ا بحدار الموجستلأ، وتالتاللأ ح  ػت بمػاذج الجار ااقرل، 
 أدوات الذكاء ا صطباةلأ دقة تبتؤية ةالية م اربة تالبماذج الت ميدية. 

وفػػػلأ  ػػػذا الصػػػدد أياػػػا  بجػػػد أف أسػػػاليل التب يػػػل فػػػلأ التيابػػػات تسػػػا ـ تدرجػػػة كتيػػػرة فػػػلأ التبتػػػؤ 
تػػػاللأ مػػػف الممكػػػف لممراجػػػ  الخػػػارجلأ أف يسػػػتخدمها كػػػيداة تكبولوجيػػػة تػػػالتعثر المػػػاللأ لمشػػػركات، وتال

متطػػورة فػػلأ ةمميػػة التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ، ومػػف ثػػـ الت ريػػر ةػػف ادسػػتمرارية تشػػكؿ أكثػػر دقػػة. حيػػث 
تتطػػوير بمػػوذج موثػػوؽ تػػه لمتبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ ( Shahwan & Fadel, 2020دراسػػة )قامػػت 

سػػػػػطة الحجػػػػػـ، مػػػػف خػػػػػلاؿ ادةتمػػػػػاد ةمػػػػ  الشػػػػػتكات العصػػػػػتية لمشػػػػركات المصػػػػػرية الصػػػػ يرة والمتو 
ادصػػػطباةية وادبحػػػدار الموجسػػػتلأ والتحميػػػؿ التمييػػػزس، وتوصػػػمت الدراسػػػة إلػػػ  أف بمػػػوذج الشػػػتكات 
العصػػتية ا صػػطباةية تةػػو ؽ تدرجػػة أكتػػر ةمػػ  ااسػػاليل الت ميديػػة ااخػػر  مثػػؿ ادبحػػدار الموجسػػتلأ 

( تت يػيـ أداء Máté et al., 2023التبتؤية. أياا  قامت دراسة ) والتحميؿ التمييزس فيما يتعمؽ تالدقة
خوارزميػػػات الػػػتعمـ ابلػػػلأ المختمةػػػة فػػػلأ التبتػػػؤ تػػػالتعثر المػػػاللأ لمشػػػركات، وتوصػػػمت الدراسػػػة إلػػػ  أف 

( أكثػر Gradient boost، بمػوذج AdaBoostأساليل التب يػل فػلأ التيابػات )شػجرة ال ػرار، بمػوذج 
 %( م اربة تااساليل الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(. 055لأ كؿ مبهـ )دقة حيث تم  معدؿ الدقة ف

ومن خلال ما سبق تتضح أهمية استخدام أساليل التنقيل في البيانـات فـي ممـال المرامعـة، 
 حيث أنها تُعد أكثر د ة وفعالية مقارنة بالأساليل التقميدية من حيث:

 قػدرة المبشػػية ةمػ  ادسػتمرارية، حيػػث  تػدةيـ الػرأس المهبػػلأ لمراقػل الحسػاتات حػػوؿ ت يػيـ
أبها تعد أكثر دقػة فػلأ ةمميػة التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ وتالتػاللأ يمكػف لممراجػ  اسػتخداـ  ػذ  
ااساليل كيداة لمتبتؤ تالتعثر الماللأ تدقة ةاليػة، ومػف ثػـ الت ريػر ةػف ادسػتمرارية تشػكؿ 

 أكثر دقة.
 وظ، وذلؾ مف خلاؿ المروبػة والسػرةة تحسيف كةاءة ةممية المراجعة الخارجية تشكؿ ممح

فلأ أداء المهاـ، وت ديـ البتا   فلأ الوقت المباسػل، وزيػادة درجػة الث ػة لػد  المسػتخدميف 
 فلأ صدؽ ت ارير المراجعة الخارجية.
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  تحسػيف دقػػة التبتػػؤ تمػػد  وجػػود أخطػػاء جو ريػة فػػلأ ال ػػوا ـ الماليػػة، وكػػذلؾ التبتػػؤ تػػال ش
 فلأ ال وا ـ المالية.

 التبتؤ تةشؿ الشركات. تحسيف دقة 
     .تدةيـ إجراءات ةممية التخطيط لممراجعة وت ييـ المخاطر 

 نماكج القياسع: –الأسبال والمحددات  –ماهية وطبيعة التعثر المالي لمشركات االمفهوم  -2
 مفهوم التعثر المالي: -2/1

المحاسػتلأ، حيػث أشػارت تباولت العديػد مػف الدراسػات محاولػة تعريػؼ التعثػر المػاللأ فػلأ اادل 
( تػيف التعثػر المػاللأ  ػو حالػة مػف ةػدـ التػوازف التػلأ Fredrick & Osazemen, 2018دراسػة )

تصيل الشركة، ويبت  التعثر المػاللأ بتيجػة لمعديػد مػف ااسػتال الداخميػة والخارجيػة والتػلأ تػؤثر ةمػ  
لأ تكػوف فيهػا الشػركة  يػر قػػادرة قػدرة الشػركة ةمػ  سػداد التزاماتهػا المطموتػة، وتالتػاللأ فهػو الحالػة التػ

 ةم  توليد أمواؿ كافية لموفاء تالتزاماتها المالية وقت استح اقها.
( أف التعثػػر Widhiadnyana & Ratnadi, 2019وفػػلأ بةػػس السػػياؽ أواػػحت دراسػػة )

المػػاللأ ةمميػػة تبػػت  ةػػف تةاةػػؿ العديػػد مػػف ااسػػتال والعوامػػؿ ةتػػر مراحػػؿ زمبيػػة طويمػػة وصػػود  إلػػ  
قػدرة الشػركة ةمػ  تسػديد قرواػػها ومحاولػة الحصػوؿ ةمػ  قػروض جديػدة وف ػداف التػػوازف  حالػة ةػدـ

 الماللأ والب دس والتش يملأ، وتالتاللأ فهو مرحمة مف التد ور الماللأ تستؽ ا فلاس أو التصةية. 
لذا يمكف ال وؿ أف الشػركات المتعثػرة ماليػا  قػد تةمػت مػف ا فػلاس فػلأ حالػة إةػادة التبػاء المتكػر 

(، وأف التعثػر المػاللأ قػد يكػوف محةػزا  لزيػادة John & Ogechukwu, 2018مياتهػا التشػ يمية )لعم
ا بتاجيػػػة والػػػدخؿ لممسػػػا مة فػػػلأ حػػػؿ المشػػػاكؿ الماليػػػة التػػػلأ قػػػد تتعػػػرض لهػػػا الشػػػركة المتعثػػػرة ماليػػػا  

 (.5550)محمد، 
 أسبال التعثر المالي: -2/2

مية وأستال خارجية، وتتمثؿ ااسػتال الداخميػة يمكف ت سيـ أستال التعثر الماللأ إل  أستال داخ
 (:Michalkova et al., 2018; Kuloba & Ombaba, 2019فيما ييتلأ )
 .ةدـ الكةاءة ا دارية الباتجة ةف اعؼ ا دارة وأخطا ها 
 .تزايد أةتاء الديوف 
 .)حجـ المصب   ير ادقتصادس )ال ياـ تمشاري  كتيرة جدا  تالبستة لمشركة 
 ادستثمار فلأ ااصوؿ الثاتتة. ا فراط فلأ 
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 .حجـ ا بتاج المةرط م اربة تهيكؿ التمويؿ 
 .ا فراط فلأ ادقتراض 
 .ةدـ كةاية الرقاتة المالية 
 .ةدـ كةاية رأس الماؿ 
 .سوء إدارة رأس الماؿ العامؿ 
 .زيادة البة ات 
 .التسويؽ  ير الكافلأ 
 .ابثار السمتية لعمميات ا بدماج وادستحواذ 
 ة السياسات المالية لمشركة.ةدـ ملا م 

 ;Michalkova et al., 2018تيبمػا تتمثػؿ ااسػتال الخارجيػة لمتعثػػر المػاللأ فيمػا يػيتلأ )
Kuloba & Ombaba, 2019:) 

 .السياسات الحكومية المتعم ة تالارا ل ورسوـ ادستيراد 
 .تزايد حدة المبافسة 
 .ادرتةاع فلأ أسعار الصرؼ 
 .ارتةاع مستويات التاخـ 
 .الت يرات السمتية فلأ حجـ الطمل ةم  مبتجات الشركات 
 .ٍالت ير فلأ أسعار المدخلات تشكؿ  ير موات 

تا اػػػافة إلػػػ  مػػػا سػػػتؽ قػػػد يكػػػوف  بػػػاؾ أسػػػتال تي يػػػة أو طتيعيػػػة لمتعثػػػر المػػػاللأ مثػػػؿ الحرا ػػػؽ 
إد أبػه  والزدزؿ والتراكيف والكوارث الطتيعية ااخر ، و ذ  ااسػتال تكػوف خػارج بطػاؽ تحكػـ الشػركة

 (.5550قد تستل التعثر الماللأ لتعض الشركات )محمد، 
 محددات التعثر المالي: -2/3

( إلػ  Paramartha & Wiagustini, 2021؛ 5508أشػارت دراسػة )إتػرا يـ وأتػو السػعود، 
 أف أ ـ محددات التعثر الماللأ فلأ الشركات تتمثؿ فلأ ابتلأ:

حيث يعتتر مد  توافر سيولة كافية تالشركة أحد العوامؿ الر يسية الهامة لتجبػل السيولة:  -2/3/1
تعرض الشركات لمتعثر الماللأ، حيث أبه كمما ارتةعت بسل السيولة كمما ابخةات احتماليػة تعػرض 
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المبشػػػية لمخػػػاطر التعثػػػر المػػػاللأ، ومػػػف البسػػػل التػػػلأ يمكػػػف اسػػػتخدامها ل يػػػاس السػػػيولة بسػػػتة التػػػداوؿ 
 يولة السريعة. وبستة الس

تعتتػػر الرتحيػػة م ياسػػا  ل ػػدرة الشػػركة ةمػػ  تح يػػؽ أرتػػاح، وكػػذلؾ م ياسػػا  لمسػػتو  الربحيــة:  -2/3/2
كةاءتهػػػا التشػػػ يمية فػػػلأ إدارة أصػػػولها، ويعػػػد مسػػػتو  الرتحيػػػة أحػػػد ةوامػػػؿ الجػػػذل الر يسػػػية لمػػػدا بيف 

لصػعوتة فػلأ الحصػوؿ ةمػ  والمستثمريف، حيث أبه كمما ابخةات رتحية المبشية، كممػا زادت درجػة ا
رأس مػػاؿ مػػف أطػػراؼ خارجيػػة. والبسػػل التػػلأ يمكػػف أف ت ػػيس الرتحيػػة  ػػلأ بسػػتة  ػػامش الػػرتض إلػػ  
المتيعات، وال وة ا يرادية، ومعدؿ العا د ةم  ادستثمار، والعا د ةم  ح وؽ الممكية. ومػف المعػروؼ 

ا يعبلأ أبه كمما ارتةعت الرتحيػة كممػا أف الرتحية لها تيثير سمتلأ كتير ةم  التعثر الماللأ لممبشية، مم
 ابخةات احتمالية تعرض المبشية لمخاطر التعثر الماللأ.

تعتتر الرافعة الماليػة أحػد المحػددات الهامػة لحػدوث التعثػر المػاللأ، وتعبػلأ الرافعة المالية:  -2/3/3
يمكف أف ت ػيس  الرافعة المالية مد  اةتماد الشركة ةم  الديوف فلأ تمويؿ أصولها، ومف البسل التلأ

الرافعػػة الماليػػة بسػػتة الػػديوف إلػػ  إجمػػاللأ ااصػػوؿ، ومػػف المعػػروؼ أف الرافعػػة الماليػػة الم اسػػة تبسػػتة 
الػػديوف لهػػا تػػيثير إيجػػاتلأ كتيػػر ةمػػ  التعثػػر المػػاللأ لممبشػػية، ممػػا يعبػػلأ أبػػه كممػػا ارتةعػػت بسػػتة الػػديف 

 كمما زادت احتمالية تعرض المبشية لمخاطر التعثر الماللأ.
يعتتػػر معػػػدؿ البمػػػو فػػلأ المتيعػػػات أحػػػد العوامػػؿ المحػػػددة دحتماليػػػة تعػػػرض معـــدل النمـــو:  -2/3/4

الشركات لمخاطر التعثر الماللأ، حيث أبػه كممػا زاد معػدؿ البمػو فػلأ المتيعػات كممػا ابخةػض احتمػاؿ 
 تعرض الشركة لمخاطر التعثر الماللأ.

هـ أحػػدد محػػددات تعػػرض الشػػركات تعتتػػر ال يمػػة السػػوقية ل،سػػالقيمــة الســو ية ل:ســهم:  -2/3/5
لمتعثػػر المػػاللأ، حيػػث أبػػه كممػػا زادت ال يمػػة السػػوقية ل،سػػهـ كممػػا ابخةاػػت احتماليػػة تعػػرض الشػػركة 

 لمخاطر التعثر الماللأ. 
ـــة:  -2/3/6 ـــدفقات النقدي تعتتػػػر التػػػدف ات الب ديػػػة أحػػػد اادوات الر يسػػػية لمتبتػػػؤ تػػػالتعثر المػػػاللأ الت

 ديػػة التشػ يمية، حيػػث أبػػه كممػا زادت التػػدف ات الب ديػة لمشػػركة )خاصػػة لمشػركات وخاصػػة التػدف ات الب
 التدف ات الب دية التش يمية( كمما ابخةض احتماؿ تعرض الشركة لمخاطر التعثر الماللأ.

 نماكج التنبؤ بالتعثر المالي: -2/4
تعاد ػا أو توجد العديد مف البماذج التلأ ا تمت تالتبتؤ تسلامة المركز الماللأ لمشػركات ومػد  ات

قرتها مف مرحمة التعثر الماللأ، وتعتمد  ذ  البماذج ةم  تعض المؤشرات التلأ تسػتخرج مػف الت ػارير 
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

( التػػاللأ العديػػد مػػف 0الماليػػة، ثػػـ تُعػػال  تاسػػتخداـ أسػػاليل إحصػػا ية معيبػػة، ويواػػض الجػػدوؿ رقػػـ )
 المستخدمة فلأ التبتؤ تالتعثر الماللأ: الكمية البماذج

 ع1مدول ر م ا
 ج التنبؤ بالتعثر المالينماك
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 دُث أُ:

X1.زأض اٌّاي اٌعاًِ إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X2 اٌّحخجصة إًٌ إجّاٌٍ الأصىي.: الأزباح 

X3.الأزباح لبً اٌفائدة واٌضسَبت إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X4.اٌمُّت اٌسىلُت ٌحمىق اٌٍّىُت إًٌ إجّاٌٍ الاٌخصاِاث : 

X5.اٌّبُعاث إًٌ إجّاٌٍ الأصىي :  

 اىذسجت:

Z   (8.1شسواث ِخعثسة : ) 

Z ( ُِٕٓطمت زِادَت9.1 – 8.1حخساوح ب : ) 

Z   (9.1شس : )واث غُس ِخعثسة 
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 دُث أُ:

X1.زأض اٌّاي اٌعاًِ إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X2.الأزباح اٌّحخجصة إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X3 واٌضسَبت إًٌ إجّاٌٍ الأصىي.: الأزباح لبً اٌفائدة 

X4.اٌمُّت اٌدفخسَت ٌحمىق اٌٍّىُت إًٌ إجّاٌٍ الاٌخصاِاث : 

 اىذسجت:

Z   (8.8شسواث ِخعثسة : ) 

Z ( ُِٕٓطمت زِادَت9.2 – 8.8حخساوح ب : ) 

Z   (9.2شسواث غُس ِخعثسة : ) 
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 دُث أُ:

X1.زأض اٌّاي اٌعاًِ إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X2.الأزباح لبً اٌفائدة واٌضسَبت إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X3.صافٍ الأزباح لبً اٌضسائب إًٌ الإٌخصاِاث اٌّخداوٌت : 

X4.اٌّبُعاث إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

 اىذسجت:

S   (2.129.شسواث ِخعثسة : ) 

S              (2.129شسواث غُس ِخعثسة : ). 
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 دُث أُ:

X1.الأزباح لبً اٌضسائب إًٌ الاٌخصاِاث اٌّخداوٌت : 

X2 إًٌ إجّاٌٍ الاٌخصاِاث.: الأصىي اٌّخداوٌت 

X3.الاٌخصاِاث اٌّخداوٌت إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X4 الاٌخصاِاث اٌّخداوٌت( / حىاٌُف اٌخشغًُ. –: )الأصىي اٌّخداوٌت 

 اىذسجت:

Z   (2.9شسواث ِخعثسة : ) 

Z ( ُِٕٓطمت زِادَت:.2 – 2.9حخساوح ب : ) 

Z   (2.:شسواث غُس ِخعثسة : ) 
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 دُث أُ:

 : صافٍ اٌدخً إًٌ إجّاٌٍ الأصىي   

 : إجّاٌٍ اٌدَىْ إًٌ إجّاٌٍ اٌمُّت اٌسىلُت ٌحمىق اٌٍُّىت.  

 إجّاٌٍ اٌمُّت اٌسىلُت ٌحمىق اٌٍُّىت إًٌ إجّاٌٍ الأصىي.:   

 أشهس 2: حغُس سعس اٌسهُ ٌّدة   

 سٕىاث :: ّٔى اٌّبُعاث ٌّدة   

 : الإٌخصاِاث اٌّخداوٌت إًٌ إجّاٌٍ الأصىي  

 اىذسجت:

( فتتئْ إٌّشتتكة حىتتىْ ِهتتددة ب طتتس 2.0( أوبتتس ِتتٓ أو حستتاوٌ )D-Scoreإذا وأتتج لُّتتت )

 ( حىىْ إٌّشكة غُس ِخعثسة.2.0اٌّاٌٍ, أِا إذا وأج ألً ِٓ )اٌخعثس 
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 دُث أُ:

X1.صافٍ اٌدخً إًٌ إجّاٌٍ الأصىي : 

X2.إجّاٌٍ الاٌخصاِاث/ إجّاٌٍ الأصىي : 

X3.الأصىي اٌّخداوٌت إًٌ الاٌخصاِاث اٌّخداوٌت : 

 : داٌت اٌىثافت اٌخساوُّت ٌّخغُس عادٌ لُاسٍ.  

 اىذسجت:

P   (2.:شسواث غُس ِخعثسة : ) 

P ( ُِٕٓطمت زِادَت2.2 – :.2حخساوح ب : ) 

P              (2.2شسواث ِخعثسة : ) 
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 دُث أُ:

X1 ٌٍإجّاٌٍ الأصىي/ ِؤشس ِسخىي سعس إٌاحج اٌمىٍِ الإجّا :GDP. 

X2.إجّاٌٍ الاٌخصاِاث/ إجّاٌٍ الأصىي : 

X3 اٌّاي اٌعاًِ/ إجّاٌٍ الأصىي.: زأض 

X4.اٌ صىَ اٌّخداوٌت/ الأصىي اٌّخداوٌت : 

X5( 8: حكختتر اٌمُّتتت )( إذا حجتتاوش أجّتتاٌٍ الاٌخصاِتتاث إجّتتاٌٍ الأصتتىي, واٌمُّتتت )صتتفس

 خلاف ذٌه.

X6.صافٍ اٌدخً/ إجّاٌٍ الأصىي : 

X7.اٌخدفك إٌمدٌ/ إجّاٌٍ الاٌخصاِاث : 

X8( إذا واْ صاف8: حكخر اٌمُّت ) اٌدخً ساٌباً خلاي آخس عآُِ, واٌمُّت )صفس( خلاف ٍ

 ذٌه.

X9 ٔسبت اٌخغُس فٍ صافٍ اٌدخً, وَخُ احخسابها ِٓ خلاي اٌّعادٌت :
         

|   | |     |
, حُذ  

 هّا صافٍ اٌدخً ِخس سٕت وِا لبٍها عًٍ اٌخىاٌٍ.      و     

 اىذسجت:

O   (2.:شسواث غُس ِخعثسة : ) 

O ( ُِٕٓطمت زِادَت2.2 – :.2حخساوح ب : ) 

O   (2.2شسواث ِخعثسة : ) 
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

ً Model 
Analysis 

Techniques 
Formula 
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 دُث أُ:

X1.صافٍ اٌدخً إًٌ إجّاٌٍ الإٌخصِاث : 

X2 ٌٍالإٌخصِاث إًٌ إجّاًٌ الأصىي. : إجّا 

X3 ٌَىغتتازَخُ )عتتدد الأستتهُ اٌمائّتتت فتتٍ اٌستتىق ِضتتسوبت فتتٍ ستتعس اٌستتهُ ٔهاَتتت اٌعتتا  :

 ِمسىِت عٍٍ إجّاٌٍ اٌمُّت اٌسىلُت(.

X4 اٌعائد اٌخساوٍّ ٌٍشسوت ٌٍفخسة :t-1  ِطسوحاً ِٕه اٌعائد اٌخساوٍّ ٌٍسٕداث ٌٍفخسةt-1 

X5ٌّشخك ِتٓ حساجتع عىائتد الأستهُ اٌشتهسَت ٌٍشتسوت عتٓ : الإٔحساف اٌّعُازٌ ٌٍبىالٍ ا

 t-1عائد اٌسىق فٍ اٌعاَ 

 اىذسجت:

( فتتئْ إٌّشتتكة حىتتىْ ِهتتددة ب طتتس اٌخعثتتس 2.0( أوبتتس ِتتٓ أو حستتاوٌ )Hإذا وأتتج لُّتتت )

 ( حىىْ إٌّشكة غُس ِخعثسة.2.0اٌّاٌٍ, أِا إذا وأج ألً ِٓ )

 ( Ashraf et al., 2019; Stankevičienė & Prazdeckaitė, 2021: )لمادرا
وةم  الر ـ مف أ مية  ذ  البماذج فػلأ التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ، إد أبػه مػ  ظهػور ت بيػات الػذكاء 
ا صػػػػطباةلأ ف ػػػػد تحػػػػوؿ اد تمػػػػاـ إلػػػػ  اسػػػػتخداـ  ػػػػذ  الت بيػػػػات الحديثػػػػة فػػػػلأ التبتػػػػؤ تػػػػالتعثر المػػػػاللأ 

مرتةعػة م اربػة تااسػاليل الت ميديػة التػلأ لمشركات، وذلؾ بظػرا  لمػا تػوفر   ػذ  الت بيػات مػف دقػة تبتؤيػة 
 كابت مستخدمة مف قتؿ فلأ ةممية التبتؤ.

 :إطار مقترح لاستخدام المرام  الخارمي لأساليل التنقيل في البيانات لمتنبؤ بالتعثر المالي -3
فلأ اوء الحاجة إل  تطتيؽ أساليل التب يل فلأ التيابات فلأ مجاؿ المراجعة، وفلأ ظػؿ التيكيػد 

وا  تصور م ترح لبموذج متكامؿ لتبةيذ ةمميػة تـ ميتها فلأ العديد مف الدراسات وااتحاث، ةم  أ 
التبتػػػؤ تػػػالتعثر المػػػاللأ تاسػػػتخداـ  ػػػػذ  ااسػػػاليل، حتػػػ  يػػػتمكف المراجػػػػ  الخػػػارجلأ مػػػف الت ريػػػر ةػػػػف 

 ( التاللأ:5استمرارية المبشية. وذلؾ كما  و مواض فلأ الشكؿ رقـ )
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 رح لاستخدام المرام  الخارمي ع إطار مقت2شكل ر م ا
 لأساليل التنقيل في البيانات بغرض التنبؤ بالتعثر المالي

 
 
 فهم طبيعة النشاط -3/1
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

مف التديهلأ أبه قتؿ اسػتخداـ أدوات التب يػل فػلأ التيابػات فػلأ التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ؛ فإبػه يتعػيف 
ةمػػ  المراجػػ  الخػػارجلأ فهػػـ طتيعػػة ةمػػؿ الشػػركة التػػلأ ي ػػوـ تمراجعػػة حسػػاتاتها، حتػػ  يمكػػف تح يػػؽ 

راجػػ  فػػلأ التيابػػات. تا اػػافة إلػػ  ذلػػؾ يتعػػيف ةمػػ  الم التب يػػلالمبةعػػة ااةظػػـ مػػف تطتيػػؽ أسػػاليل 
الخػارجلأ فهػـ طتيعػة المبافسػة داخػػؿ الصػباةة التػلأ تعمػؿ فيهػا الشػػركة محػؿ المراجعػة، حتػ  يػػتمكف 

 مف تحديد التيابات والمعمومات اللازـ توافر ا لمتبتؤ تالتعثر الماللأ لمشركة محؿ المراجعة.
 مم  البيانات اللازمة لمتنبؤ بالتعثر المالي -3/2

بات والمعمومات المالية و ير المالية التػلأ تةيػد  فػلأ الحكػـ ةمػ  و با يتدأ المراج  فلأ جم  التيا
ادسػتمرارية فػلأ المسػت تؿ، والتػلأ تتسػـ كػذلؾ تي ميػة بسػتية مرتةعػة فػلأ التبتػؤ  ةم مد  قدرة المبشية 

 تالتعثر الماللأ، ومف ث ـ الت رير ةف ادستمرارية.
ا ةبػػػد التبتػػػؤ تػػػالتعثر المػػػاللأ، التػػػلأ يمكػػػف لممراجػػػ  ادةتمػػػاد ةميهػػػ الماليػػػةومػػػف أ ػػػـ المؤشػػػرات 

 وتالتاللأ الت رير ةف استمرارية المبشية )ةم  ستيؿ المثاؿ د الحصر( ما يملأ:
  مؤشػػرات ةػػف مػػد  قػػدرة المبشػػية ةمػػ  الوفػػاء تالتزاماتهػػا قصػػيرة ااجػػؿ. مثػػاؿ ذلػػؾ: )بسػػتة

يػػة إلػػ  ااصػػوؿ المتداولػػة إلػػ  ادلتزامػػات المتداولػػة، بسػػتة ااصػػوؿ سػػريعة التحػػوؿ إلػػ  ب د
 ادلتزامات المتداولة، معدؿ الب دية، بستة ااصوؿ المتداولة إل  إجماللأ ااصوؿ(

  مؤشػػػػرات ةػػػػف ال ػػػػدرة ةمػػػػ  سػػػػداد ادلتزامػػػػات طويمػػػػة ااجػػػػؿ. مثػػػػاؿ ذلػػػػؾ: )بسػػػػتة إجمػػػػاللأ
 ادلتزامات إل  إجماللأ ااصوؿ، بستة إجماللأ ادلتزامات إل  إجماللأ ح وؽ الممكية(.

 ح أو الخسػػػػا ر ومػػػػد  تكرار ػػػػا. مثػػػػاؿ ذلػػػػؾ: )بسػػػػتة اارتػػػػاح أو مؤشػػػػرات ةػػػػف بمػػػػط اارتػػػػا
الخسا ر المرحمة إل  إجماللأ ح وؽ الممكية، بستة اارتاح أو الخسا ر المرحمة إل  إجماللأ 
ااصػػوؿ، بسػػتة صػػافلأ الػػرتض قتػػؿ الةوا ػػد والاػػرا ل إلػػ  صػػافلأ المتيعػػات، بسػػتة صػػافلأ 

لػرتض قتػؿ الةوا ػد والاػرا ل إلػ  إجمػاللأ الرتض البها لأ إل  صافلأ المتيعات، بسػتة صػافلأ ا
ااصوؿ، بستة صافلأ الرتض البها لأ إل  إجماللأ ااصوؿ، بستة صافلأ الرتض البهػا لأ إلػ  

 إجماللأ ح وؽ الممكية(.
 .مؤشرات ةف توزيعات اارتاح الب دية 
 .مؤشرات ةف ال درة ةم  سداد استح اقات الدا بيف فلأ مواةيد ا 
 ة م  المورديف والدا بيف، ومد  قدرتها ةمػ  الحصػوؿ ةمػ  مؤشرات ةف بمط تعامؿ الشرك

 اد تماف التجارس.
 .مؤشرات ةف مد  قدرة المبشية فلأ الحصوؿ ةم  تمويؿ جديد 

 ير المالية التلأ يمكػف لممراجػ  ادةتمػاد ةميهػا ةبػد التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ،  المؤشراتومف أ ـ 
 تيؿ المثاؿ د الحصر( ما يملأ:وتالتاللأ الت رير ةف استمرارية المبشية )ةم  س

 .مؤشرات ةف ف د الشركة لمديريف مهميف دوف إيجاد مف يحؿ محمهـ 
 .مؤشرات ةف ف داف سوؽ ر يسية أو إمتياز أو مورد ر يسلأ أو ةميؿ ر يسلأ 
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 .مؤشرات ةف ال و  العاممة ومد  است رار ا 
  والر يسػية التػلأ تعتمػد ةميهػا مؤشرات ةف الت ير تالزيادة أو الػب ص فػلأ المسػتمزمات الهامػة

 الشركة.
 معالمة البيانات  -3/3

لكلأ يتمكف المراج  الخارجلأ مف التبتؤ تالتعثر الماللأ لمشركة محؿ المراجعة فإبه د تد مػف أف 
ي ػػوـ أود  تمعرفػػة ما يػػة وطتيعػػة التيابػػات التػػلأ قػػاـ تجمعهػػا، حيػػث أف معرفػػة طتيعػػة التيابػػات تصػػورة 

راجػػ  فػػلأ اسػػتخداـ الخوارزميػػات المباسػػتة لطتيعػػة التيابػػات تدقػػة ةاليػػة، ممػػا جيػػدة تعبػػلأ مسػػاةدة الم
 يسا ـ فلأ تعظيـ فرص البجاح تا اافة إل  رف  الةاةمية والكةاءة فلأ التطتيؽ.

أياػػا  يجػػػل أف ي ػػػوـ المراجػػػ  تػػػتعض المهػػػاـ الةرةيػػة مثػػػؿ إل ػػػاء التيابػػػات المتكػػػررة، التصػػػحيض 
، معالجػػة ال ػػيـ الشػػاذة أو المتطرفػػة، إاػػافة تيابػػات المة ػػودة ػػيـ الشػػكملأ لػػتعض التيابػػات، معالجػػة ال

جديػػدة، وذلػػؾ حتػػ  د يتعػػرض بمػػوذج التبتػػؤ إلػػ  الخمػػؿ وةػػدـ الدقػػة تسػػتل وجػػود أخطػػاء فػػلأ ةمميػػة 
معالجػػة التيابػػات، ممػػا قػػد يػػؤدس فػػلأ البهايػػة إلػػ  الوصػػوؿ إلػػ  بتػػا   ماػػممة قػػد تػػؤدس إلػػ  إصػػدار 

 فيما يتعمؽ تتعثر أو ةدـ تعثر الشركة محؿ المراجعة.المراج  لرأس مخالؼ لمح ي ة 
 اختيار أفضل المؤشرات لمتنبؤ بالتعثر المالي  -3/4

فتعػػد أف ي ػػوـ المراجػػ  الخػػارجلأ تةهػػـ البشػػاط، وجمػػ  التيابػػات التاريخيػػة لمشػػركة محػػؿ المراجعػػة 
ه تصػبيؼ الشػركات والشركات العاممة معها فلأ بةس الصباةة، ومعالجة  ذ  التيابات، يصػتض تإمكابػ

 إل  شركات معثرة وشركات أخر   ير متعثرة تباءا  ةم  التيابات التاريخية التلأ تـ جمعها.
وتػػذلؾ يمكػػف لممراجػػ  اسػػتخداـ إحػػد  الت بيػػات ال ويػػة والمسػػتخدمة ةمػػ  بطػػاؽ واسػػ  دختيػػار 

 الخوارزميػػات  أفاػؿ المؤشػػرات ذات التػػيثير المعبػػوس ةمػ  التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ لمشػركات، ومػػف  ػػذ
ويمكػػف  Recursive Feature Elimination)التػػلأ يمكػػف لممراجػػ  ادةتمػػاد ةميهػػا خوارزميػػة )

( و ػػلأ ةتػػارة ةػػف خوارزميػػة تكراريػػة تعمػػؿ تشػػكؿ مبهجػػلأ ةمػػ  إزالػػة RFEالتعتيػػر ةبهػػا تاختصػػار )
مؤشػػرات المؤشػػرات ااقػػؿ أ ميػػة مػػف مجموةػػة التيابػػات، ممػػا يػػؤدس فػػلأ البهايػػة إلػػ  اختيػػار أفاػػؿ ال

 وتالتاللأ تحسيف أداء البموذج المستخدـ فلأ التبتؤ.
 اختيار أفضل خوارزميات التنقيل في البيانات لمتنبؤ بالتعثر المالي  -3/5

و بػػا ي ػػوـ المراجػػ  تت سػػيـ التيابػػات التػػلأ تػػـ جمعهػػا إلػػ  بػػوةيف  مػػا: )تيابػػات تػػدريل، وتيابػػات 
%( مف التيابات التلأ تـ جمعها لتدريل الخوارزميػات  75أف يستخدـ ) لممراج اختتار(، حيث يمكف 

 ـ اختيػػار الخوارزميػػات ااكثػػر دقػػة فػػلأ التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ، ثػػـ تعػػد ذلػػؾ ي ػػوـ  ةمػػ  التبتػػؤ، ومػػف ثػػ
%( مػػػػف التيابػػػػات دختتػػػػار مػػػػد  دقػػػػة  ػػػػذ   55تاسػػػػتخداـ تػػػػاقلأ التيابػػػػات التػػػػلأ تػػػػـ جمعهػػػػا و ػػػػلأ )

 تالتعثر الماللأ.  الخوارزميات فلأ التبتؤ
و با يبت لأ ا شارة إل  أف المراج  يمكبه اختيار أكثر مف خوارزميػة تشػكؿ متػد لأ يػر  أبهػا قػد 
تكوف مباستة فلأ ةممية التبتؤ، ويمكف فػلأ  ػذ  الحالػة أف ي ػوـ تاختيػار  ػذ  الخوارزميػات تبػاءا  ةمػ  
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

قػدرة البمػوذج ةمػ  التبتػؤ افػلأ  تتمثػؿ –كما ستؽ أف ذكربػا  –مد  توافر مجموةة مف المعايير و لأ 
تشكؿ صحيض، الوقت المسػت رؽ  ةػداد البمػوذج، قػدرة البمػوذج ةمػ  التبتػؤ تشػكؿ صػحيض فػلأ حالػة 
أف التيابات تحتوس ةم  قيـ شػاذة و/ أو قػيـ مة ػودة، قػدرة البمػوذج ةمػ  التعامػؿ مػ  كميػة كتيػرة مػف 

 الخوارزميات(.التيابات، مستو  الةهـ الذس يوفر  البموذج، سهولة فهـ 
ومػػػف خوارزميػػػات التب يػػػل فػػػلأ التيابػػػات ااكثػػػر شػػػيوةا  التػػػلأ يمكػػػف لممراجػػػ  الخػػػارجلأ ادةتمػػػاد 

 ةميها ةبد التبتؤ تالتعثر الماللأ لمشركة محؿ المراجعة )ةم  ستيؿ المثاؿ د الحصر( ما يملأ:
  الشتكات العصتية ا صطباةيةArtificial Neural Networks. 
 قرل خوارزمية الجار ااK-Nearest Neighbor. 
  خوارزمية ال اتة العشوا يةRandom Forest. 
  خوارزمية آلة باقؿ الدةـSupport Vector Machine (SVM). 

وتعد أف ي وـ المراج  تاختيار الخوارزميات المستخدمة فلأ التبتؤ تشكؿ متد لأ، ي وـ تالمةااػمة 
دقػػة فػػلأ التبتػػؤ، ويمكبػػه ادةتمػػاد ةمػػ  واحػػدة أو تػػيف  ػػذ  الخوارزميػػات، دختيػػار الخوارزميػػة ااكثػػر 

 أكثر مف معايير ت ييـ ااداء التالية:
  معامؿ الدقةAccuracy. 
  معامؿKappa. 
  معامؿF1.Score. 

ووف ػػا  لهػػذ  المعػػاملات يػػتـ المةااػػمة تػػيف الخوارزميػػات المسػػتخدمة فػػلأ التبتػػؤ تشػػكؿ متػػد لأ، ثػػـ 
، والتلأ سوؼ يعتمػد ةميهػا المراجػ  فػلأ التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ اختيار الخوارزمية ااكثر دقة فلأ التبتؤ

 لمشركة محؿ المراجعة.
 اختيار النموكج التنبؤي  -3/6

فػلأ  ػذ  المرحمػة يكػوف المراجػ  قػد توصػػؿ إلػ  اختيػار أفاػؿ المؤشػرات التػلأ يمكبػه ادةتمػػاد و 
التػلأ يمكبػه اسػتخدامها فػلأ  ةميها فلأ ةممية التبتؤ تالتعثر الماللأ، وكذلؾ اختيار أفاؿ الخوارزميات

ةممية التبتؤ )و لأ الخوارزميات ااكثر دقة تبتؤية( والتلأ تـ اختيار ػا تبػاء ةمػ  معػايير ت يػيـ ااداء. 
وتالتػػاللأ يمكػػف لممراجػػ  أف ي ػػوـ تإدخػػاؿ المؤشػػرات ةػػف الةتػػرة الزمبيػػة التػػلأ ير ػػل فػػلأ التبتػػؤ تػػالتعثر 

ةم  دقػة ممكبػة ةػف مػد  وجػود أو ةػدـ وجػود تعثػػر المػاللأ ةبهػا، وتالتػاللأ يصػؿ إلػ  درجػة تبتػؤ تػي
 ماللأ لمشركة محؿ المراجعة، ومف ث ـ يمكبه الت رير ةف استمرارية المبشية تيةم  دقة ممكبة. 

 
 
 

 القسم الثالث
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 تحميل نتائج الدراسة التطبيقية
ةم  ما تـ ةراه فلأ الدراسة البظرية إل  قيػاس أثػر اسػتخداـ  تستهدؼ الدراسة التطتي ية تباء ا

المراج  الخارجلأ اساليل التب يػل فػلأ التيابػات ةمػ  دقػة التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ لمشػركات الم يػدة فػلأ 
 التورصة المصرية. ولتح يؽ  ذ  الهدؼ تـ اتتاع الخطوات التالية:

 توايف ممتم  وعينة البحث: -1
الم يػػػػدة فػػػلأ سػػػوؽ ااوراؽ الماليػػػة المصػػػرية فػػػلأ مؤشػػػػر  الشػػػركاتمػػػف  تكػػػوف مجتمػػػ  الدراسػػػة

EGX100 ـ، وتػػػـ اختيػػػار ةيبػػػة الدراسػػػة فػػػلأ اػػػوء 5555ـ حتػػػ  5508، وذلػػػؾ خػػػلاؿ الةتػػػرة مػػػف
 ادةتتارات التالية:

  فصػػػػاح اسػػػػتتعاد المؤسسػػػػات الماليػػػػة بظػػػػرا  لخاػػػػوةها ل واةػػػػد تبظيميػػػػة ومتطمتػػػػات قيػػػػاس وام
؛ 5550؛ محمػػد، 5555عػػة بشػػاطها، قياسػػا  ةمػػ  )ةمػػلأ، خاصػػة تهػػا بتيجػػة دخػػتلاؼ طتي

 (.5553أميف، 
  مػػف الحصػػوؿ ةمػػ  تياباتهػػا خػػلاؿ أس سػػبة مػػف سػػبوات  بػػتمكفاسػػتتعاد الشػػركات التػػلأ لػػـ

 الدراسة.
  ،اسػػتتعاد الشػػركات التػػلأ ت ػػػوـ تبشػػر قوا مهػػا الماليػػة تعممػػػة خػػلاؼ الجبيػػه المصػػرس )ةمػػػلأ

 (.5553؛ أميف، 5550؛ محمد، 5555
 ديسمتر مف كػؿ ةػاـ، لمت مػل ةمػ   30يز ةم  الشركات التلأ يبتهلأ العاـ الماللأ فلأ الترك

 (.5550ةدـ اتساؽ ااةواـ المالية )محمد، 
( التػػػاللأ إجػػػراءات اختيػػػار حجػػػـ العيبػػػة فػػػلأ اػػػوء ادةتتػػػارات السػػػاتؽ 5ويواػػػض الجػػػدوؿ رقػػػـ )

 ذكر ا، وذلؾ ةم  البحو التاللأ:
 ة محل الدراسةإمراءات اختيار العينع 2مدول ر م ا

 عذد اىَشبهذاث عذد اىششمبث اجشاءاث اختُبس اىعُْت

 EGX100 111 511اىششمبث اىَقُذة فٍ اىبىسصت اىَصشَت فٍ ٍؤشش 

   َستبعذ

 (111) (22) اىَؤسسبث اىَبىُت 

 (85) (17) دَسَبش 31اىششمبث اىتٍ لا َْتهٍ عبٍهب اىَبىٍ فٍ 

 (11) (2) بعَيت خلاف اىجُْه اىَصشٌاىششمبث اىتٍ تْشش قىائَهب اىَبىُت 

اىشررشمبث اىتررٍ ىررٌ ّسررتط  اىذصررىه عيررً بُبّبتهررب خررلاه أٌ سررْت ٍررِ سررْىاث 

 اىذساست
(9) (45) 

 251 51 = اىششمبث اىخبضعت ىيذساست واىتذيُو

 َستبعذ:

 ٍشبهذاث تذتىٌ عيً قٌُ شبرة )إشبساث غُش ٍْطقُت(

 

- 

 

(15) 

 235  دجٌ اىعُْت ٍذو اىذساست

( مشػا دة 535( شػركة، تإجمػاللأ مشػا دات )55وتذلؾ تم  ةدد شركات العيبػة محػؿ الدراسػة )
 ـ.5555ـ حت  5508ةم  مدار الةترة مف 
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أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 النموكج المبدئي لمتغيرات الدراسة ومؤشرات القياس -2
 يمكف توايض مت يرات الدراسة ةم  البحو التاللأ:

 المتغيرات المستقمة: -2/1
ات السػػات ة تػػـ التوصػػؿ إلػػ  مجموةػػة مػػف المؤشػػرات الماليػػة و يػػر الماليػػة، اةتمػػادا  ةمػػ  الدراسػػ

والتلأ أمكف الحصوؿ ةميها مف واق  الت ارير وال وا ـ والمالية المبشورة لمشركات محػؿ الدراسػة، وذلػؾ 
( 3المصػػػرية. ويواػػػض الجػػػدوؿ رقػػػـ ) التورصػػػةت ػػػرض التبتػػػؤ تػػػالتعثر المػػػاللأ لمشػػػركات الم يػػػدة فػػػلأ 

 ، ةم  البحو التاللأ:د لأ لمت يرات الدراسةالبموذج المت
 النموكج المبدئي لمتغيرات الدراسةع 3مدول ر م ا

 اىَتغُش واىقُبط سٍض اىَتغُش

X1 الأصىه اىَتذاوىت / الاىتضاٍبث اىَتذاوىت 

X2 الأصىه اىسشَعت / الاىتضاٍبث اىَتذاوىت 

X3 اىْقذَت ببىبْىك واىصْذوق / الاىتضاٍبث اىَتذاوىت 

X4 الأصىه اىَتذاوىت / إجَبىٍ الأصىه 

X5 صبفٍ اىَبُعبث / إجَبىٍ الأصىه 

X6 صبفٍ اىَبُعبث / سأط اىَبه اىعبٍو 

X7 صبفٍ اىَبُعبث / سصُذ اىعَلاء وأوساق اىقبض 

X8 ُث. اىبضبعت اىَببعت / قَُت اىَخضو 

X9 ٍجَو اىشبخ / صبفٍ اىَبُعبث 

X10  صبفٍ اىَبُعبثصبفٍ اىشبخ قبو اىفىائذ واىضشائب / 

X11 صبفٍ اىشبخ اىْهبئٍ / صبفٍ اىَبُعبث 

X12 صبفٍ اىشبخ قبو اىفىائذ واىضشائب / إجَبىٍ الأصىه 

X13 صبفٍ اىشبخ اىْهبئٍ / إجَبىٍ الأصىه 

X14 صبفٍ اىشبخ اىْهبئٍ / إجَبىٍ دقىق اىَينُت 

X15 الأسببح اىَذتجضة / إجَبىٍ دقىق اىَينُت 

X16  اىَذتجضة / إجَبىٍ الأصىهالأسببح 

X17 إجَبىٍ الاىتضاٍبث / إجَبىٍ الأصىه 

X18 دقىق اىَينُت / إجَبىٍ الأصىه 

X19 إجَبىٍ الاىتضاٍبث / إجَبىٍ دقىق اىَينُت 

X20 عَش اىششمت = ىىغبسَتٌ عذد سْىاث عَش اىششمت 

X21 دجٌ اىششمت = ىىغبسَتٌ إجَبىٍ الأصىه 

X22  اىَشاجعت بىاسطتBIG4 ( فٍ دبىت اىَشاجعت ٍِ قبو 1= َأخز اىقَُت )BIG4 واىقَُت )صفش( خلاف رىل 

X23 ( خلاف رىل1وجىد خسبئش اىسْت اىذبىُت = َأخز اىقَُت )( فٍ دبىت وجىد خسبئش اىسْت اىذبىُت واىقَُت )صفش 

Y 
وجىد تعثش ٍربىٍ, واىقَُرت )صرفش( ( فٍ دبىت 1تقذَش ٍشاقب اىذسبببث اىفعيٍ بشأُ اىتعثش اىَبىٍ.. َأخز اىقَُت )

 خلاف رىل.

( الساتؽ، تـ ادةتماد فلأ تباء البمػوذج المتػد لأ لمدراسػة ةمػ  3وكما  و مواض تالجدوؿ رقـ )
( مت يػر بػوةلأ 5، )(X1:X21( مت يػر كمػلأ تشػمؿ المت يػرات مػف )50( مت ير مست ؿ، مػبهـ )53)

 (.X22, X23أو وصةلأ تشمؿ المت يرات )
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 التاب : التنبؤ بالتعثر المالي لمشركاتالمتغير  -2/2
تـ قياس التعثر الماللأ لمشركات، مف خلاؿ تحميؿ محتو  ت ريػر مراقػل الحسػاتات، سػواء كػاف  

( فػػلأ حالػػة وجػػود تعثػػر مػػاللأ )ةػػدـ وجػػود 0) ال يمػػةاسػػت رار مػػاللأ أو تعثػػر مػػاللأ، حيػػث تػػـ إةطػػاء 
 ماللأ )وجود است رار ماللأ(.است رار ماللأ(، وال يمة )صةر( فلأ حالة ةدـ وجود تعثر 

 أدوات التحميل الإحاائي: -3
التيابػات والمت يػرات وطػػرؽ ال يػاس وأ ػراض التحميػػؿ، تػـ اسػتخداـ ل ػػة  وأبػػواعفػلأ اػوء طتيعػة 

تػـ ادةتمػاد ةمػ  مجموةػة مػف ااسػاليل ا حصػا ية  ( كيداة لمتحميػؿ، كمػاR Languageالترمجة )
ختتار الةروض، تتم  ثؿ فيما يملأ:لتحميؿ التيابات وام

 : Descriptive Analysisالتحميل الوافي  -3/1
وذلػؾ ت ػرض إةطػاء صػورة ةامػة متكاممػػة ةػف الخصػا ص ا حصػا ية لمت يػرات الدراسػة، مػػف 

 Standardا بحػراؼ المعيػار   - Meanخلاؿ المعممػات ا حصػا ية ابتيػة: )المتوسػط الحسػات  
Deviation –  أقػػػؿ قيمػػػةMinimum - الرتيػػػ  اا(  دبػػػIQ1 )–  الرتيػػػ  ااةمػػػ (IQ3 )–   أةمػػػ

 (.Maximumقيمة 
  ع:VIFمعامل تضخم التباين ا -3/2

ت رض الكشؼ ةمػا إذا كػاف  بػاؾ مشػكمة تعػدد أو إزدواج خطػلأ تػيف التيابػات، حيػث أبػه كممػا 
خطػػلأ تػػيف المت يػػرات المسػػت مة  ( فػػإف  ػػذا يعبػػلأ ةػػدـ وجػػود مشػػكمة إزدواج05كابػػت قيمتػػه أقػػؿ مػػف )

 تعاها التعض.
 :Recursive Feature Elimination (RFE)خوارزمية  -3/3

وذلػػؾ ت ػػرض إزالػػة المت يػػرات ااقػػؿ أ ميػػة مػػف مجموةػػة التيابػػات، ممػػا يػػؤدس فػػلأ البهايػػة إلػػ  
 ت .تحسيف أداء البموذج، مف خلاؿ التوصؿ إل  أفاؿ المت يرات ذات التيثير ةم  المت ير التا

 خوارزميات التنقيل في البيانات: -3/4
(، KNN(، الجػػػػار ااقػػػػرل )RFحيػػػػث سػػػػيتـ ادةتمػػػػاد ةمػػػػ  خوارزميػػػػات ال اتػػػػات العشػػػػوا ية )

سػػيتـ اسػػتخداـ  تيبمػػا( كيسػػاليل حديثػػة لمتبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ، ANNالشػػتكة العصػػتية ا صػػطباةية )
 الموجستلأ كيحد ااساليل الت ميدية لمتبتؤ تالتعثر الماللأ. ا بحدار
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 :معايير تقييم أداء الخوارزميات -3/5
فلأ بماذج التعمـ ابللأ، يػتـ ت يػيـ الخوارزميػات تشػكؿ أساسػلأ مػف خػلاؿ مصػةوفة التصػبيؼ أو 

(، تكػػػوف 0ال يمػػػة صػػػةر أو  ادرتتػػػاؾ. وتالبسػػػتة لممت يػػػر التػػػات ؛ ةبػػػدما يكػػػوف ثبػػػا لأ الة ػػػة )أس ييخػػػد
بجػػد أبػػه ( 4المصػػةوفة ةتػػارة ةػػف مرتػػ  مكػػوف مػػف إثبػػيف فػػلأ إثبػػيف، وكمػػا يتاػػض مػػف الجػػدوؿ رقػػـ )

 توجد أرتعة حادت لمتصبيؼ، يمكف توايحها ةم  البحو التاللأ:
 True Positive (TP) وتشػير إلػ  ةػدد الحػادت ا يجاتيػة الصػحيحة، وتتح ػؽ  ػذ  الحالػة :

 ثر ماللأ، وتـ التبتؤ توجود تعثر ماللأ.ةبدما يوجد تع
 True Negative (TN) وتشػير إلػ  ةػدد الحػادت السػمتية الصػحيحة، وتتح ػؽ  ػذ  الحالػة :

 ةبدما د يوجد تعثر ماللأ، وتـ التبتؤ تعدـ وجود تعثر ماللأ.
 False Positive (FP) وتشػير إلػ  ةػدد الحػادت ا يجاتيػة الخاط ػة، وتتح ػؽ  ػذ  الحالػة :

 يوجد تعثر ماللأ، وتـ التبتؤ تعدـ وجود تعثر ماللأ، )و ذا يمثؿ خطي مف البوع ااوؿ(. ةبدما
 False Negative (FN) وتشػير إلػ  ةػدد الحػادت السػمتية الخاط ػة، وتتح ػؽ  ػذ  الحالػة :

 ةبدما د يوجد تعثر ماللأ، وتـ التبتؤ توجود تعثر ماللأ، )و ذا يمثؿ خطي مف البوع الثابلأ(.
 عConfusion matrixمافوفة التانيف أو الارتباك اع 4مدول ر م ا
 

 تْبؤٌ

 Negativeسيبٍ  Positiveإَجببٍ 

 فعيٍ
 Positive TP FPإَجببٍ 

 Negative FN TNسيبٍ 

وفيما يتعمؽ تمعايير ت ييـ أداء الخوارزميات؛ فإبه تـ ادةتمػاد ةمػ  العديػد مػف الم ػاييس ل يػاس 
، KNN، الجػار ااقػرل RF، ال اتػات العشػوا ية ANNأداء كلا مف الشتكات العصتية ادصػطباةية 

(، Kappa(، ومعيػػار )Accuracy. وتتاػػمف  ػػذ  الم ػػاييس معيػػار الدقػػة )LRا بحػػدار الموجسػػتلأ 
 (. وذلؾ كما  و مواض ةم  البحو التاللأ:F1.Scoreومعيار )

 ع:Accuracyمعامل الد ة ا -3/5/1
يعتتػػر معامػػؿ الدقػػة مػػف أكثػػر ااسػػاليل شػػيوةا  واسػػتخداما  فػػلأ مجػػاؿ التصػػبيؼ، ويعتمػػد معامػػؿ 

 :(Mahmoud et al., 2021)الدقة فلأ حساته ةم  العلاقة التالية 
Accuracy =      
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 ع:Kappaمعامل ا -3/5/2
مػػػد  اتسػػػاؽ بمػػػوذج التبتػػػؤ، حيػػػث ي ػػػارف بتيجػػػة البمػػػوذج المتوقػػػ  مػػػ   Kappaي ػػػيس معامػػػؿ 

( كممػػا 0(. وكممػػا اقترتػػت ال يمػػة مػػف )0البتػػا   الةعميػػة. وييخػػذ قيمػػة إحصػػا ية تتػػراوح تػػيف )صػػةر ، 
ااةمػػػ  إلػػػ  تصػػػبيؼ أفاػػػؿ. وتتمثػػػؿ  Kappaكػػػاف البمػػػوذج ذات اتسػػػاؽ كتيػػػر، حيػػػث تشػػػير قيمػػػة 

 (:Seliem, 2022ةم  البحو التاللأ ) Kappaمعادلة قيمة 

      
*
     

 
+  [

      )        )        )
  ] 

  [
      )        )        )

  ]
 

 ع:F1.Scoreمعامل ا -3/5/3
(، Recall( ومعيػار )Precisionةمػ  أبػه الوسػط التػواف لأ لمعيػار ) F1.Scoreيُعر ؼ معيار 

 (:Mahmoud et al., 2021ويتـ حساته مف خلاؿ العلاقة التالية )
F1.Score =   

                  

                  
 

 حيث أف: 
Precision =   

     
    ,     Recall =   

     
 

 الدراسة التطبيقية:منهمية إمراء  -4
 ( رسـ توايحلأ لمبهجية إجراء الدراسة التطتي ية، ةم  البحو التاللأ:3رقـ ) الشكؿيواض 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 



 

 

 
533 

 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 ع3شكل ر م ا
 رسم توضيحي لمنهمية إمراء الدراسة التطبيقية

 
( المبهجيػػػة المتتعػػة ةبػػد إجػػراء الدراسػػػة التطتي يػػة، حيػػث تػػـ أود  إدخػػػاؿ 3رقػػـ )يواػػض الشػػكؿ 

التيابػػات الخاصػػة تعيبػػة الدراسػػة، ثػػـ تػػـ إجػػراء معالجػػة لمتيابػػات لمتيكػػد مػػف ةػػدـ وجػػود قػػيـ مة ػػودة أو 
متطرفة، وكذلؾ لمتيكد مف ةػدـ وجػود مشػكمة إزدواج خطػلأ تػيف المت يػرات المسػت مة، ثػـ تعػد ذلػؾ تػـ 

يػػػؼ التيابػػػات ومعالجػػػة مشػػػكلات ا زدواج الخطػػػلأ وال ػػػيـ المتطرفػػػة، وتعػػػد ا تػػػـ اختيػػػار أفاػػػؿ تبظ
، ثػـ تػـ (RFE)المت يرات المست مة التلأ تةسر تدرجة أكتر المت ير التػات ، وذلػؾ تاسػتخداـ خوارزميػة 

بحػػدار اختتػػار الخوارزميػػات )الشػػتكات العصػػتية ا صػػطباةية، ال اتػػات العشػػوا ية، الجػػار ااقػػرل، ا 
، وذلػػؾ لممةااػػمة (Accuracy ،Kappa ،F1.Scoreالموجسػػتلأ( تاسػػتخداـ معػػايير لمت يػػيـ ااداء )

تيف  ذ  الخوارزميػات واسػتخلاص أيهػـ أكثػر دقػة، وتػرتيتهـ مػف حيػث درجػة الدقػة فػلأ التبتػؤ، وأخيػرا  
 تحديد أفاؿ الخوارزميات وتباء البموذج التبتؤس.

 غيرات الدراسة:لمت الإحاائينتائج التحميل  -5
وفلأ  ذا الجزء سوؼ بسػتعرض أ ػـ بتػا   التحميػؿ الوصػةلأ لمت يػرات الدراسػة، وطػرؽ معالجػة 
التيابػػات تمهيػػدا  دختيػػار أفاػػؿ المت يػػرات المسػػت مة التػػلأ يمكػػف ادةتمػػاد ةميهػػا ةبػػد التبتػػؤ تػػالتعثر 

 التيابات. فلأالماللأ تاستخداـ أساليل التب يل 
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 اسة االإحااء الوافيع:توايف متغيرات الدر  -5/1
( م ػػػاييس ا حصػػػاءات الوصػػػةية لمت يػػػرات الدراسػػػة، وذلػػػؾ مػػػف خػػػلاؿ 5يواػػػض الجػػػدوؿ رقػػػـ )

حسال تعض م ايس البزةه المركزية وم ايس التشت و لأ: )المتوسط الحساتلأ، ادبحراؼ المعيارس، 
 أقؿ قيمة، والرتي  اادبلأ، والرتي  ااةم ، وأكتر قيمة(.

 مقاييس الاحااء الوافي لمتغيرات الدراسةع 5مدول ر م ا
 أمبش قَُت اىشبُ  الأعيً اىشبُ  الأدٍّ أقو قَُت الاّذشاف اىَعُبسٌ اىَتىسط اىَتغُش

X1 1.6 1.3 0.36 1 1.9 14 

X2 1.1 0.96 0.2 0.52 1.2 6.5 

X3 0.29 0.44 0.0034 0.066 0.33 3.5 

X4 0.57 0.24 0.065 0.41 0.77 0.98 

X5 0.72 0.61 0.013 0.22 0.98 3.5 

X6 1.5 1.3 0.019 0.47 2 7.6 

X7 17 32 0.089 2.3 12 200 

X8 9.8 26 0.058 1.4 7.2 287 

X9 0.25 0.28 -2.3 0.14 0.37 0.77 

X10 0.056 0.83 -8.4 0.06 0.23 1.1 

X11 0.029 0.75 -8.2 0.031 0.16 1.3 

X12 0.081 0.087 -0.25 0.027 0.13 0.35 

X13 0.053 0.073 -0.26 0.018 0.094 0.3 

X14 0.037 1 -14 0.051 0.2 3.3 

X15 -0.043 1.9 -23 0.027 0.34 2.4 

X16 0.078 0.16 -0.7 0.013 0.14 1.2 

X17 0.54 0.2 0.093 0.39 0.7 1 

X18 0.46 0.2 0.014 0.3 0.61 0.95 

X19 2.4 5.8 0.1 0.65 2.3 72 

X20 1.4 0.27 0.48 1.3 1.6 2.1 

X21 9.5 0.8 6.6 9 9.9 11 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر 
الحساتلأ تالحػد ااةمػ  يتاػض  ( أف  باؾ مت يرات ةبد م اربة متوسطها5يواض الجدوؿ رقـ )

أف  بػػاؾ فرقػػا  كتيػػرا  تػػيف المتوسػػط والحػػد ااةمػػ ، ممػػا يشػػير إلػػ  وجػػود قػػيـ شػػاذة أو متطرفػػة. فعمػػ  
( والػػذس يمثػػؿ )بسػػتة ااصػػوؿ المتداولػػة إلػػ  ادلتزامػػات المتداولػػة( تمػػ  X1سػػتيؿ بجػػد أف المت يػػر )
وةبػػد م اربػػة المتوسػػط الحسػػاتلأ لػػه تالحػػد  (،0.3(، وابحرافػػه المعيػػارس )0.6المتوسػػط الحسػػاتلأ لػػه )

( X2)أياا  فلأ المت يػر ( يتاض أف  باؾ فرقا  كتيرا  مما يوحلأ إل  أف  باؾ قيـ شاذة، 04ااةم  )
(، 0.0)تمػػ  المتوسػػط الحسػػاتلأ لػػه  والػػذس يمثػػؿ )بسػػتة ااصػػوؿ السػػريعة إلػػ  ادلتزامػػات المتداولػػة(

)بسػػػتة ( والػػػذس يمثػػػؿ X7لمتوسػػػط الحسػػػاتلأ لممت يػػػر ). كمػػػا يتاػػػض أف ا(5.96وابحرافػػػه المعيػػػارس )
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

(، تيبمػػػا الرتيػػػ  ااةمػػػ  يسػػػاوس 07صػػػافلأ المتيعػػػات إلػػػ  رصػػػيد العمػػػلاء وأوراؽ ال ػػػتض( يسػػػاوس )
( والػػذس يمثػػؿ X8كمػػا بجػػد أف المتوسػػط الحسػػاتلأ لممت يػػر )(، 555(، وأكتػػر قيمػػة لػػه تسػػاوس )05)

(، 7.5(، تيبما الرتي  ااةمػ  يسػاوس )9.8يساوس ))بستة ت. التااةة المتاةة إل  قيمة المخزوف( 
 (. 587وأكتر قيمة له تساوس )

ومػػف خػػلاؿ مػػا سػػتؽ بلاحػػظ أبػػه رتمػػا يكػػوف المتوسػػط الحسػػاتلأ متػػيثرا  تهػػذ  المشػػا دات الكتيػػرة، 
 رسـ توايحلأ لممت يرات المست مة )الكمية(. التاللأ( 6ويواض الشكؿ رقـ )

 عBoxplotت المستقمة من خلال ارسم توضيحي لممتغيراع 6شكل ر م ا

 
 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر 

( وجود مشكمة ال يـ الشاذة أو ال ػيـ المتطرفػة فػلأ التيابػات، ممػا يػؤدس 6يتاض مف الشكؿ رقـ )
إلػػ  تبػػاء خوارزميػػات يبػػت  ةبهػػا بمػػاذج تبتؤيػػه  يػػر دقي ػػة. ولعػػؿ ظهػػور  ػػذ  المشػػكمة يرجػػ  تدرجػػة 

يابات تشػمؿ قطاةػات متبوةػة تختمػؼ فيمػا تيبهػا مػف حيػث طتيعػة البشػاط، ومػف  ذ  الت أفكتيرة إل  
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 ـ حجػػػـ رأس المػػػاؿ المسػػػتثمر تهػػػا، وكػػػذلؾ تختمػػػؼ مػػػف حيػػػث مؤشػػػرات الرتحيػػػة والتشػػػ يؿ والسػػػيولة  ثػػ
 والمديوبية و ير ا مف الخصا ص ااخر .

ف المت يػػر ( ا حصػػاءات الوصػػةية لممت يػػرات البوةيػػة، حيػػث يتاػػض أ6ويواػػض الجػػدوؿ رقػػـ )
( إذا كابػػت الشػػركة تػػتـ 0وييخػػذ ال يمػػة ) BIG4( والػػذس يعتػػر ةػػف المراجعػػة تواسػطة X22المسػت ؿ )

( 057مراجعتها تواسطة أحد مكاتل المراجعػة الكتػر ، وال يمػة )صػةر( خػلاؼ ذلػؾ، بجػد أف  بػاؾ )
( مشػػػا دة تبسػػػتة 058، تيبمػػػا  بػػػاؾ )BIG4%( تمػػػت مراجعتهػػػا تواسػػػطة  45.36مشػػػا دة تبسػػػتة )

 .BIG4%( لـ يتـ مراجعتها تواسطة  54.64)
 الإحااءات الوافية لممتغيرات النوعيةع 6مدول ر م ا

 اىْسبت اىَئىَت اىتنشاس اىفئت اىَتغُش

X22 
0 128 54.64% 

1 107 45.36% 

 %100 235 الإجَبىٍ

X23 
0 206 87.66% 

1 29 12.34 

 %100 235 الإجَبىٍ

Y 
0 213 90.63% 

1 22 9.37% 

 %100 235 الإجَبىٍ

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر     
( والذس يعتر ةف وجود خسا ر فلأ السبة الحالية، وييخذ X23كما يتاض أف المت ير المست ؿ )

( فػػلأ حالػػة وجػػود خسػػا ر فػػلأ السػػبة الحاليػػة، وال يمػػة )صػػةر( خػػلاؼ ذلػػؾ، بجػػد أف  بػػاؾ 0ال يمػػة )
( 556%( تح ػػؽ تهػػا وجػػود خسػػا ر فػػلأ السػػبة الحاليػػة، تيبمػػا  بػػاؾ ) 05.34( مشػػا دة تبسػػتة )59)

  ر فلأ السبة الحالية. %( د توجد تها خسا 87.66مشا دة تبستة )
( والػػذس يعتػػر ةػػف ت ػػدير مراقػػل الحسػػاتات الةعمػػلأ تشػػيف Yويتاػػض أياػػا  أف المت يػػر التػػات  )

( فػػلأ حالػػة وجػػود تعثػػر مػػاللأ، وال يمػػة )صػػةر( خػػلاؼ ذلػػؾ، بجػػد أف 0التعثػر المػػاللأ، وييخػػذ ال يمػػة )
( مشػػا دة 503ؾ )%( تح ػػؽ تهػػا وجػػود تعثػػر مػػاللأ، تيبمػػا  بػػا 9.37( مشػػا دة تبسػػتة )55 بػػاؾ )
 %( د يوجد تها تعثر ماللأ.  95.63تبستة )

 ع:Multicollinearityمشكمة الإزدواج الخطي امعالمة  -5/2
ي صػػد تػػا زدواج الخطػػلأ وجػػود ةلاقػػة ارتتػػاط قويػػة ومعبويػػة تػػيف إثبػػيف أو أكثػػر مػػف المت يػػرات 

خطػلأ تػيف المت يػرات التةسػيرية  التةسيرية، ويعتتر مػف أ ػـ ابثػار السػمتية المترتتػة ةمػ  وجػود إزدواج
  و ةدـ تباء بماذج تبتؤية دقي ة يمكف ادةتماد ةميها فلأ ةممية التبتؤ. 
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

مػف تواجػد / أو ةػدـ تواجػد مشػكمة ا زدواج الخطػلأ تػيف المت يػرات المسػت مة تعاػها  وتػـ التيكػد
 Varience Inflation Factore (VIF)الػتعض مػف خػلاؿ ادةتمػاد ةمػ  معامػؿ تاػخـ التتػايف 

( فإبػػه يمكػػف الحكػػـ 05أقػػؿ مػػف ) (VIF)حيػػث إذا كابػػت قيمػػة ؿ مت يػػر مػػف المت يػػرات المسػػت مة، لكػػ
لممت يػػرات  (VIF)( قيمػػة معامػػؿ تاػػخـ التتػػايف 7تعػػدـ وجػػود إزدواج خطػػلأ. ويواػػض الجػػدوؿ رقػػـ )
 المست مة، وذلؾ كما  و مواض ةم  البحو التاللأ:

 ع لممتغيرات المستقمةVIFا يمة معامل تضخم التباين ع 7مدول ر م ا
 X1 X2 X3 X4 X5 X6 X7 X8 اٌّخغُس

VIF 14.41 13.38 2.44 12 13.54 28.54 8.57 8.23 

 X9 X10 X11 X12 X13 X14 X15 X16 اٌّخغُس

VIF 10.59 43.97 43.45 25.12 22.61 12.18 57.85 7.37 

 -- X17 X18 X19 X20 X21 X22 X23 اٌّخغُس

VIF 270.95 245.87 64.47 2.8 2.65 1.77 3.33 -- 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر  
الخػػاص تهػػا أكتػػر مػػف  (VIF)( السػػاتؽ أف  بػػاؾ مت يػػرات كثيػػرة قيمػػة 7يواػػض الجػػدوؿ رقػػـ )

(، ممػا يؤكػػد ةمػ  أف بمػوذج ادبحػػدار Multicollinearity(، ممػا يؤكػد ةمػ  أف  بػػاؾ مشػكمة )05)
وتػـ معالجػة الموجستلأ لف يةلأ تػال رض، كمػا أف بتا جػه تكػوف متدبيػة م اربػة تالخوارزميػات ااخػر . 

( تػػػدد  مػػػف Lasso logistic regression ػػذ  المشػػػكمة تاسػػػتخداـ ابحػػدار الحػػػرؼ الموجسػػػتلأ )
 ا بحدار الموجستلأ العادس. 

 ع:Outlier Dataالمتطرفة ا معالمة مشكمة البيانات -5/3
لكلأ يتـ تباء بماذج تبتؤيه دقي ة، د تد وأف يتـ تباؤ ا ةم  تيابات سميمة خالية مػف أس مشػاكؿ 

( IQ1مثػػؿ مشػػكمة ال ػػيـ المتطرفػػة. ولػػذا سػػوؼ يػػتـ معالجػػة ال ػػيـ الشػػاذ  تاسػػتخداـ الرتعيػػات اادبػػلأ )
( رسػػػػـ تواػػػػيحلأ 7ض الشػػػػكؿ رقػػػػـ )( لمػػػػتخمص مػػػػف ال ػػػػيـ الشػػػػاذ . ويواػػػػIQ3والرتعيػػػػات ااةمػػػػ  )

( تعػػد أف تمػػت معالجػػة ال ػػيـ الشػػاذة تهػػا، ممػػا يجعػػؿ تبػػاء Boxplotلممت يػػرات المسػػت مة مػػف خػػلاؿ )
 البماذج أكثر دقة، وتالتاللأ يمكف ادةتماد ةميها ف  ةممية التبتؤ.
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 ع7شكل ر م ا
 القيم المتطرفةع بعد معالمة Boxplotرسم توضيحي لممتغيرات المستقمة من خلال ا

 
 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر  
 ع:Feature Selectionاختيار أفضل المتغيرات المستقمة ا -5/4

د شؾ أف إحد  الخطوات الحاسمة فلأ تبػاء بمػاذج تبتؤيػة دقي ػة وفعالػة  ػلأ اختيػار المت يػرات 
 Recursiveتخداـ خوارزمية ذات التيثير المعبوس ةم  المت ير التات . وفلأ ستيؿ تح يؽ ذلؾ تـ اس

Feature Elimination (RFE) حيث أبهػا تعتتػر إحػد  الت بيػات ال ويػة والمسػتخدمة ةمػ  بطػاؽ ،
واس  دختيار المت يرات المعبوية، و لأ ةتارة ةػف خوارزميػة تكراريػة تعمػؿ تشػكؿ مبهجػلأ ةمػ  إزالػة 

 ية إل  تحسيف أداء البموذج. المت يرات ااقؿ أ مية مف مجموةة التيابات، مما يؤدس فلأ البها
( لممت يػػػرات المسػػػت مة ااكثػػػر أ ميػػػة، حيػػػث RFE( بتػػػا   خوارزميػػػة )8ويواػػػض الجػػػدوؿ رقػػػـ )

( صبةت تسعة مت يرات ةم  أبها مهمة ولها تيثير جو رس ةمػ  المت يػر RFEيتاض أف خوارزمية )
ا يتاػض أف  ػذ  (. كمػX1, X2, X3, X4, X8 ,X15, X16, X19, X21التات ، و لأ كالتػاللأ: )

المت يػػرات التسػػعة تالةعػػؿ كابػػت متبوةػػة واشػػتممت جميػػ  مؤشػػرات ااداء، حيػػث أبهػػا تاػػـ مؤشػػرات 
(، ومؤشػػرا  ل يػػاس مسػػتو  البشػػاط أو الكةػػاءة أو X1, X2, X3, X4ت ػػيس درجػػة السػػيولة و ػػلأ )

المديوبيػػة (، ومؤشػػرا  ل يػػاس بسػػتة X15, X16(، ومؤشػػرات ل يػػاس مسػػتو  الرتحيػػة )X8التشػػ يؿ )
(X19( ومؤشرا  ل ياس حجـ الشركة مف حيث إجماللأ أصولها ،)X21 .) 
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 ع لممتغيرات المستقمة الأكثر أهميةRFEنتائج خوارزمية اع 8مدول ر م ا
 سٍض 

 اىَتغُش
 اىَتغُش واىقُبط

دسجت 

 الأهَُت

تشتُب 

 الأهَُت
 اىقشاس

X1 4 8.57 الأصىي اٌّخداوٌت / الاٌخصاِاث اٌّخداوٌت 

 ً
ض
أف

ٍت
خم
س
ٌّ
 ا
ث
سا
غُ
ّخ
اٌ

 

X2 1 9.81 الأصىي اٌسسَعت / الاٌخصاِاث اٌّخداوٌت 

X3 7 7.22 إٌمدَت باٌبٕىن واٌصٕدوق / الاٌخصاِاث اٌّخداوٌت 

X4 6 7.39 الأصىي اٌّخداوٌت / إجّاٌٍ الأصىي 

X8 ْ8 6.87 ث. اٌبضاعت اٌّباعت / لُّت اٌّ صو 

X15  5 7.59 اٌٍّىُتالأزباح اٌّحخجصة / إجّاٌٍ حمىق 

X16 2 8.61 الأزباح اٌّحخجصة / إجّاٌٍ الأصىي 

X19 9 6.57 إجّاٌٍ الاٌخصاِاث / إجّاٌٍ حمىق اٌٍّىُت 

X21 3 8.59 حجُ اٌشسوت = ٌىغازَخُ إجّاٌٍ الأصىي 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر   
( م اييس ا حصاء الوصةلأ لممت يرات المست مة البها ية، والػذس يتاػض 9ويواض الجدوؿ رقـ )

مػػف خلالػػه ةػػدـ وجػػود قػػيـ متطرفػػة، ممػػا يعبػػلأ أبػػه يمكببػػا تبػػاء خوارزميػػات يبػػت  ةبهػػا بمػػاذج تبتؤيػػة 
 دقي ة. وذلؾ ةم  البحو التاللأ:
 مقاييس الإحااء الوافي لمتغيرات الدراسةع 9مدول ر م ا

 أمبش قَُت اىشبُ  الأعيً اىشبُ  الأدٍّ أقو قَُت الاّذشاف اىَعُبسٌ اىَتىسط اىَتغُش

X1 1.5 0.55 0.8 1 1.9 2.4 

X2 0.93 0.46 0.43 0.52 1.2 1.7 

X3 0.21 0.18 0.042 0.066 0.33 0.55 

X4 0.57 0.24 0.065 0.41 0.77 0.98 

X8 4.3 3.2 0.49 1.4 7.2 9.2 

X15 0.19 0.16 0 0.027 0.34 0.43 

X16 0.082 0.071 0 0.013 0.14 0.19 

X19 1.5 1 0.49 0.65 2.3 3.2 

X21 9.5 0.56 8.7 9 9.9 10 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر  
( VIF( يواػػػض قيمػػػة معامػػػؿ تاػػػخـ التتػػػايف )05تا اػػػافة إلػػػ  ذلػػػؾ بجػػػد أف الجػػػدوؿ رقػػػـ )

التيابػات د تعػاب  مػف مشػكمة ا زدواج   ػذ أف لممت يرات المست مة البها ية، حيث يتاض مف الجػدوؿ 
 (.05( لجمي  المت يرات أقؿ مف )VIF(، حيث جاءت قيمة )Multicollinearityالخطلأ )
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 ع لممتغيرات المستقمة النهائيةVIF يمة معامل تضخم التباين اع 11مدول ر م ا
 X1 X2 X3 X4 X8 X15 X16 X19 X21 اٌّخغُس

VIF 4.57 4.58 2.06 2.58 2.09 9.94 9.24 2.49 1.81 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر
التب يػػل فػػلأ التيابػػات  خوارزميػػاتومػػف خػػلاؿ مػػا سػػتؽ يمكببػػا ابف التػػدء فػػلأ التحميػػؿ تاسػػتخداـ 

تالتعثر الماللأ الشركات، حيث أصتحت التيابات المستخدمة فلأ التحميؿ تمكببػا مػف تبػاء بمػاذج  لمتتؤ
 تبتؤية أكثر دقة. و و ما سيتـ توايحه فيما ييتلأ.

 نتائج التحميل باستخدام أساليل التنقيل في البيانات: -6
 عينة التدريل وعينة الاختبار: -6/1

( لمتبتػػػؤ RFEالمت يػػػرات المسػػػت مة الباتجػػػة مػػػف خوارزميػػػة )تػػػـ تبػػػاء البمػػػوذج البهػػػا لأ تاسػػػتخداـ 
بمػػوذج تصػػبيؼ، تػػـ ت سػػيـ مجموةػػة  لتبػػاء المت يػػرات المسػػت مة وتعػػد أف تػػـ اختيػػار تػػالمت ير التػػات ،

( مت يرات مست مة إل  مجموةتيف فرةيتيف  ما: تيابات تػدريل 9التيابات المجمعة التلأ تحتو  ةم  )
(Training Dataset تبسػػتة )((، وتيابػػات اختتػػار ) 75%Test Dataset( تبسػػتة )55  .)%

 ( ت سيـ التيابات لتدريل واختتار الخوارزميات، وذلؾ ةم  البحو التاللأ: 00ويواض الجدوؿ رقـ )
 تقسيم البيانات لتدريل واختبار الخوارزمياتع 11مدول ر م ا

 اىقَُت
 دجٌ اىبُبّبث

 %( 75بُبّبث اىتذسَب )

(Training Dataset) 

 %( 25بُبّبث الاختببس )

(Test Dataset) 

235 177 58 

1 213 161 53 

1 22 17 5 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر   
( 503( مشػػا دة تػػـ ت سػػيمها إلػػ  )535( السػػاتؽ أف التيابػػات الكميػػة )00يواػػض الجػػدوؿ رقػػـ )

يواػض أف تيابػات التػدريل والتػلأ ( مشا دة تهػا تعثػر مػاللأ. كمػا 55مشا دة ليس لديها تعثر ماللأ، )
( مشػا دة لػيس لػديها تعثػر 065تـ استخدامها لتدريل واختيار أفاػؿ الخوارزميػات تػـ ت سػيمها إلػ  )

( مشػػػا دة تهػػػا تعثػػػر مػػػاللأ، تيبمػػػا تيابػػػات ادختتػػػار )والتػػػلأ يُختتػػػر تهػػػا مػػػد  كةػػػاءة  ػػػذ  07مػػػاللأ، )
 ( مشا دات تها تعثر ماللأ.5ثر ماللأ، )( مشا دة ليس لديها تع53الخوارزميات( تـ ت سيمها إل  )
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 نتائج خوارزميات التنقيل في البيانات: -6/2
، ANN( التػػاللأ م اربػػة تػػيف أداء الخوارزميػػات المسػػتخدمة فػػلأ التبتػػؤ )05) رقػػـيواػػض الجػػدوؿ 

RF ،KNN ،LR ( تبػػػاءا  ةمػػػ  معػػػايير ت يػػػيـ ااداء لهػػػذ  الخوارزميػػػات )معامػػػؿ الدقػػػةAccuracy ،
 (.F1.Score، معامؿ Kappaمعامؿ 

 :عANNا ة الشبكة العابية الإاطناعيةخوارزميالتحميل باستخدام نتائج  -6/2/1
وكػػذلؾ بتػػا    ANN( التػػاللأ بتػػا   التصػػبيؼ الباتجػػة ةػػف خوارزميػػة 05يواػػض الجػػدوؿ رقػػـ )

 جودة أداء الخوارزمية، كما ييتلأ:
( 3ا صػػطباةية" بػػت  ةبهػػا أبهػػا صػػبةت )أف خوارزميػػة "الشػػتكة العصػػتية  يتاػػض مػػف الجػػدوؿ

( مشػا دة 53مشا دات ةم  أبها يوجد تها تعثر ماللأ و لأ يوجد تهػا تعثػر مػاللأ، كمػا أبهػا صػبةت )
( 5ةمػ  أبػه د يوجػػد تهػا تعثػػر مػاللأ و ػلأ د يوجػػد تهػا تعثػػر مػاللأ. ولكبهػا صػػبةت أياػا  أف  بػػاؾ )

اللأ، وتالتػػػاللأ فػػػإف معػػػدؿ خطػػػي التصػػػبيؼ مشػػػا دة يوجػػػد تهػػػا تعثػػػر مػػػاللأ و ػػػلأ د يوجػػػد تهػػػا تعثػػػر مػػػ
 %(.   3.4لمخوارزمية ككؿ يساوس )

 عANNا ة الشبكة العابية الإاطناعيةخوارزميالتحميل باستخدام عنتائج 12مدول ر م ا
 ٍعبَُش تقٌُُ الأداء ٍصفىفت اىتصُْف

 خىاسصٍُت

ANN 

 تْبؤٌ
ٍعبٍو اىذقت 

Accuracy 

ٍعبٍو 

Kappa 

ٍعبٍو 

F1.Score  تعثش ٍبىٍَىجذ 
لا َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ
ٍ
عي
ف

 

َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ
3 1 

96.6% 73.3% 98.1% 
لا َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ
2 53 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر 
%( مػػف ةمميػػات  96.6أف  ػػذ  الخوارزميػػة ح  ػػت معػػدؿ دقػػة تبسػػتة ) كمػػا يتاػػض مػػف الجػػدوؿ

%( مػػف ةمميػػات التصػػبيؼ الصػػحيض، أمػػا  73.3) Kappaالتصػػبيؼ الصػػحيض، تيبمػػا ح ػػؽ معامػػؿ 
%( مف ةمميات التصبيؼ الصحيض، وكمما اقترتػت قػيـ  ػذ   98.0( ف د ح ؽ )F.1Scoreمعامؿ )

 المعاملات مف الواحد الصحيض كمما دلت ةم  جودة تباء الخوارزمية.
باتجػػػػة مػػػػف اوزاف المت يػػػػرات المسػػػػت مة ال( التػػػػاللأ اا ميػػػػة البسػػػػتية 03ويواػػػػض الجػػػػدوؿ رقػػػػـ )

 خوارزمية الشتكة العصتية ا صطباةية، وذلؾ كما ييتلأ:
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 عANNالأهمية النسبية لأوزان المتغيرات المستقمة ا%ع الناتمة من خوارزمية اع13مدول ر م ا
 X1 X2 X3 X4 X8 X15 X16 X19 X21 اىَتغُش

الأهَُت 

 اىْسبُت
28.38 58.59 99.19 59.59 1.11 111 27.28 11.59 39.6 

تشتُب 

 الأهَُت
6 4 2 3 9 1 7 8 5 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر
( السػاتؽ بجػد أف أقػوس مت يػر يةسػر المت يػر التػات  )التعثػر 03رقػـ ) تالجػدوؿوكما  و مواػض 

(، كمػا بلاحػظ أف أقػؿ مت يػر يةسػر المت يػر X3(، ويميه المت يػر )X15الماللأ لمشركة(  و المت ير )
 (.X8(، ود يوجد أس تيثير لممت ير )X19التات   و المت ير )

 :عRFا ة الغابة العشوائيةخوارزميالتحميل باستخدام نتائج  -6/2/2
وكػذلؾ بتػا   جػودة  RF( التاللأ بتا   التصبيؼ الباتجة ةف خوارزمية 04يواض الجدوؿ رقـ )
 أداء الخوارزمية، كما ييتلأ:
 عRFا الغابة العشوائيةة خوارزميالتحميل باستخدام عنتائج 14مدول ر م ا

 ٍعبَُش تقٌُُ الأداء ٍصفىفت اىتصُْف

 خىاسصٍُت

RF 

 تْبؤٌ
ٍعبٍو اىذقت 

Accuracy 

ٍعبٍو 

Kappa 

ٍعبٍو 

F1.Score ٍَىجذ تعثش ٍبى 
لا َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ

ٍ
عي
ف

 
َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ
2 1 

94.8% 54.9% 97.2% 
لا َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ
3 53 

 ا حصا لأ. : بتا   التحميؿالمادر 
( مشػا دات ةمػ  5خوارزمية "ال اتات العشوا ية" بت  ةبها أبها صبةت )أف  يتاض مف الجدوؿ

( مشػػا دة ةمػػ  أبػػه د 53أبهػػا يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ و ػػلأ يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ، كمػػا أبهػػا صػػبةت )
ا دة يوجػد ( مشػ3يوجد تها تعثر ماللأ و لأ د يوجد تها تعثر ماللأ. ولكبهػا صػبةت أياػا  أف  بػاؾ )

تهػػا تعثػػر مػػاللأ و ػػلأ د يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ، وتالتػػاللأ فػػإف معػػدؿ خطػػي التصػػبيؼ لمخوارزميػػة ككػػؿ 
   %(. 5.5يساوس )

%( مػػف ةمميػػات  94.8أف  ػػذ  الخوارزميػػة ح  ػػت معػػدؿ دقػػة تبسػػتة ) كمػػا يتاػػض مػػف الجػػدوؿ
صػػحيض، أمػػا %( مػػف ةمميػػات التصػػبيؼ ال 54.9) Kappaالتصػػبيؼ الصػػحيض، تيبمػػا ح ػػؽ معامػػؿ 

%( مف ةمميات التصبيؼ الصحيض، وكمما اقترتػت قػيـ  ػذ   97.5( ف د ح ؽ )F.1Scoreمعامؿ )
 . المعاملات مف الواحد الصحيض كمما دلت ةم  جودة تباء الخوارزمية
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

اوزاف المت يػػػػرات المسػػػػت مة الباتجػػػػة مػػػػف ( التػػػػاللأ اا ميػػػػة البسػػػػتية 05ويواػػػػض الجػػػػدوؿ رقػػػػـ )
 ، وذلؾ كما ييتلأ:العشوا يةال اتة خوارزمية 

 عRFالأهمية النسبية لأوزان المتغيرات المستقمة ا%ع الناتمة من خوارزمية اع15مدول ر م ا
 X1 X2 X3 X4 X8 X15 X16 X19 X21 اىَتغُش

الأهَُت 

 اىْسبُت
34.19 55.7 31.49 74.33 1.11 64.27 111 5.56 68.38 

تشتُب 

 الأهَُت
6 5 7 2 9 4 1 8 3 

 بتا   التحميؿ ا حصا لأ. :المادر
أف أقػوس مت يػر يةسػر المت يػر التػات  )التعثػر ( السػاتؽ بجػد 05رقػـ ) تالجػدوؿوكما  و مواػض 

(، كمػا بلاحػظ أف أقػؿ مت يػر يةسػر المت يػر X4(، ويميه المت يػر )X16الماللأ لمشركة(  و المت ير )
 (.X8(، ود يوجد أس تيثير لممت ير )X19التات   و المت ير )

 :عKNNة المار الأ رل اخوارزميالتحميل باستخدام نتائج  -6/2/3
وكػػذلؾ بتػػا    KNN( التػػاللأ بتػػا   التصػػبيؼ الباتجػػة ةػػف خوارزميػػة 06يواػػض الجػػدوؿ رقػػـ )

 جودة أداء الخوارزمية، كما ييتلأ:
 عKNNة المار الأ رل اخوارزميالتحميل باستخدام عنتائج 16مدول ر م ا

 تقٌُُ الأداءٍعبَُش  ٍصفىفت اىتصُْف

 خىاسصٍُت

KNN 

 تْبؤٌ
ٍعبٍو اىذقت 

Accuracy 

ٍعبٍو 

Kappa 

ٍعبٍو 

F1.Score ٍَىجذ تعثش ٍبى 
لا َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ

ٍ
عي
ف

 

َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ
1 1 

93.1% 31.4% 96.4% 
لا َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ
4 53 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر 
( مشػا دة ةمػ  أبهػا 0خوارزمية "الجػار ااقػرل" بػت  ةبهػا أبهػا صػبةت )أف  يتاض مف الجدوؿ

( مشا دة ةم  أبه د يوجػد تهػا 53يوجد تها تعثر ماللأ و لأ يوجد تها تعثر ماللأ، كما أبها صبةت )
( مشػػا دات يوجػػد تهػػا 4تعثػػر مػػاللأ و ػػلأ د يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ. ولكبهػػا صػػبةت أياػػا  أف  بػػاؾ )

 د تها تعثر ماللأ، وتالتاللأ فإف معػدؿ خطػي التصػبيؼ لمخوارزميػة ككػؿ يسػاوس تعثر ماللأ و لأ د يوج
(6.9 )%.   

%( مػػف ةمميػػات  93.0 ػػذ  الخوارزميػػة ح  ػػت معػػدؿ دقػػة تبسػػتة )أف  كمػػا يتاػػض مػػف الجػػدوؿ
%( مػػف ةمميػػات التصػػبيؼ الصػػحيض، أمػػا  30.4) Kappaالتصػػبيؼ الصػػحيض، تيبمػػا ح ػػؽ معامػػؿ 
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%( مف ةمميات التصبيؼ الصحيض، وكمما اقترتػت قػيـ  ػذ   96.4ؽ )( ف د ح F.1Scoreمعامؿ )
 . المعاملات مف الواحد الصحيض كمما دلت ةم  جودة تباء الخوارزمية

اوزاف المت يػػػػرات المسػػػػت مة الباتجػػػػة مػػػػف ( التػػػػاللأ اا ميػػػػة البسػػػػتية 07ويواػػػػض الجػػػػدوؿ رقػػػػـ )
 ، وذلؾ كما ييتلأ:الجار ااقرلخوارزمية 

أقػػوس مت يػػر يةسػػر المت يػػر التػػات  )التعثػػر المػػاللأ لمشػػركة(  ػػو المت يػػر أف  يتاػػض مػػف الجػػدوؿ
(X2( ويميه المت ير ،)X1( كما بلاحظ أف أقؿ مت ير يةسر المت ير التات   و المت ير ،)X21 ود ،)

 .(X8يوجد أس تيثير لممت ير )
 عKNNخوارزمية ا الأهمية النسبية لأوزان المتغيرات المستقمة ا%ع الناتمة منع17مدول ر م ا

 X1 X2 X3 X4 X8 X15 X16 X19 X21 اىَتغُش

الأهَُت 

 اىْسبُت
95.48 111 86.64 61.22 1.11 41.16 73.38 62.38 33.28 

تشتُب 

 الأهَُت
2 1 3 6 9 7 4 5 8 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر
 :عLRة الإنحدار المومستي اخوارزميالتحميل باستخدام نتائج  -6/2/4

وكػذلؾ بتػا   جػودة  LR( التاللأ بتا   التصبيؼ الباتجة ةف خوارزمية 08يواض الجدوؿ رقـ )
 أداء الخوارزمية، كما ييتلأ:

 عLRة المار الأ رل اخوارزميالتحميل باستخدام عنتائج 18مدول ر م ا
 ٍعبَُش تقٌُُ الأداء ٍصفىفت اىتصُْف

 خىاسصٍُت

LR 

 تْبؤٌ
ٍعبٍو اىذقت 

Accuracy 
 Kappaٍعبٍو 

ٍعبٍو 

F1.Score ٍَىجذ تعثش ٍبى 
لا َىجذ تعثش 

 ٍبىٍ

ٍ
عي
ف

 

 1 1 َىجذ تعثش ٍبىٍ

لا َىجذ تعثش  95.4% 24.9% 91.4%

 ٍبىٍ
4 52 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر 
( مشػا دة ةمػ  0الموجستلأ" بت  ةبهػا أبهػا صػبةت ) خوارزمية "ا بحدارأف  يتاض مف الجدوؿ

( مشػػا دة ةمػػ  أبػػه د 55أبهػػا يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ و ػػلأ يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ، كمػػا أبهػػا صػػبةت )
( مشػػا دات 4يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ و ػػلأ د يوجػػد تهػػا تعثػػر مػػاللأ. ولكبهػػا صػػبةت أياػػا  أف  بػػاؾ )

( مشػا دة د يوجػد 0للأ، كمػا أبهػا صػبةت أف  بػاؾ )يوجد تها تعثر مػاللأ و ػلأ د يوجػد تهػا تعثػر مػا
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 ا.د. محند على وهدان

 د. رجب محند عنران 

 شيناء حمدى مصطفى على  

 

أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 تها تعثر ماللأ و لأ يوجد تها تعثر ماللأ، وتالتاللأ فإف معدؿ خطي التصبيؼ لمخوارزمية ككؿ يسػاوس 
(8.6 %).   

%( مػػف ةمميػػات  90.4أف  ػػذ  الخوارزميػػة ح  ػػت معػػدؿ دقػػة تبسػػتة ) كمػػا يتاػػض مػػف الجػػدوؿ
%( مػػف ةمميػػات التصػػبيؼ الصػػحيض، أمػػا  54.9) Kappaالتصػػبيؼ الصػػحيض، تيبمػػا ح ػػؽ معامػػؿ 

%( مف ةمميات التصبيؼ الصحيض، وكمما اقترتػت قػيـ  ػذ   95.4( ف د ح ؽ )F.1Scoreمعامؿ )
 . المعاملات مف الواحد الصحيض كمما دلت ةم  جودة تباء الخوارزمية

ة الباتجػػػػة مػػػػف اوزاف المت يػػػػرات المسػػػػت م( التػػػػاللأ اا ميػػػػة البسػػػػتية 09ويواػػػػض الجػػػػدوؿ رقػػػػـ )
 ، وذلؾ كما ييتلأ:ا بحدار الموجستلأخوارزمية 

 عLRالأهمية النسبية لأوزان المتغيرات المستقمة ا%ع الناتمة من خوارزمية اع19مدول ر م ا
 X1 X2 X3 X4 X8 X15 X16 X19 X21 اىَتغُش

الأهَُت 

 اىْسبُت
11.59 12.37 1.11 111 53.19 53.84 53.36 78.13 95.44 

تشتُب 

 الأهَُت
8 7 9 1 6 4 5 3 2 

 : بتا   التحميؿ ا حصا لأ.المادر
أف أقػوس مت يػر يةسػر المت يػر التػات  )التعثػر ( السػاتؽ بجػد 09رقػـ ) تالجػدوؿوكما  و مواػض 

(، كمػا بلاحػظ أف أقػؿ مت يػر يةسػر المت يػر X21(، ويميه المت يػر )X4الماللأ لمشركة(  و المت ير )
 .(X3ود يوجد أس تيثير لممت ير )(، X1التات   و المت ير )

 نتائج الدراسة: -6
 توصمت الدراسة إل  مجموةة مف البتا   تمثمت فيما ييتلأ:

أف أسػػاليل التب يػػػل فػػلأ التيابػػػات )الشػػتكة العصػػػتية ا صػػطباةية، وال اتػػػات العشػػوا ية، والجػػػار  (0
م اربػػة تااسػػاليل ااقػػرل( كابػػت جميعهػػا أكثػػر دقػػة فػػلأ ةمميػػة التبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ لمشػػركات 

 الت ميدية )ا بحدار الموجستلأ(.
أف أكثر ااساليل دقة فلأ ةممية التبتؤ كابت خوارزمية الشتكة العصتية ا صطباةية، يميها فلأ  (5

المرتتػػػة الثابيػػػة خوارزميػػػة ال اتػػػات العشػػػوا ية، والمرتتػػػة الثالثػػػة خوارزميػػػة الجػػػار ااقػػػرل، وأخيػػػرا  
 خوارزمية ا بحدار الموجستلأ.

ف أفاػػؿ المؤشػػػرات التػػػلأ تسػػػاةد المراجػػػ  الخػػػارجلأ فػػػلأ التبتػػػؤ تدقػػػة تػػػالتعثر المػػػاللأ لمشػػػركات أ (3
كابػػػت ةمػػػ  التػػػواللأ كمػػػا يمػػػلأ: )بسػػػتة السػػػيولة السػػػريعة، بسػػػتة اارتػػػاح المحتجػػػزة إلػػػ  إجمػػػاللأ 
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ااصوؿ، حجـ الشركة، بستة التداوؿ، بستة اارتاح المحتجزة إل  إجماللأ ح ػوؽ الممكيػة، بسػتة 
المتداولػػػػة إلػػػػ  إجمػػػػاللأ ااصػػػػوؿ، معػػػػدؿ الب ديػػػػة، معػػػػدؿ دوراف المخػػػػزوف، إجمػػػػاللأ ااصػػػػوؿ 

 ادلتزامات إل  إجماللأ ح وؽ الممكية(.
( السػػػات ة، اختمةػػػت 3أف اا ميػػػة البسػػػتية لممؤشػػػرات التسػػػعة التػػػلأ تػػػـ ذكر ػػػا فػػػلأ الب طػػػة رقػػػـ ) (4

ةمميػػة التبتػػؤ تػػالتعثر أ ميتهػػا البسػػتية وف ػػا  لكػػؿ خوارزميػػة مػػف الخوارزميػػات التػػلأ اسػػتخدمت فػػلأ 
 الماللأ.

  :توايات الدراسة -7
فػػػلأ اػػػوء البتػػػا   التػػػلأ تػػػـ استخلاصػػػها مػػػػف الدراسػػػة التطتي يػػػة، وسػػػعيا  بحػػػو تطتيػػػؽ الهػػػػدؼ 

 توصيات الدراسة ةم  البحو التاللأ: جاءتااساسلأ لمدراسة، ف د 
مراجعػلأ الحسػاتات فػلأ ارورة ة د دورات تدريتية مف قتؿ الهي ات المهبية لتػدريل وزيػادة ختػرة  (0

استخداـ أساليل التب يل فلأ التيابات فلأ ةمميػة المراجعػة، وذلػؾ لتحسػيف أحكػامهـ المهبيػة، تمػا 
 يسا ـ فلأ تحسيف كةاءة ةممية المراجعة الخارجية.

ارورة استعابة مراجعلأ الحساتات فػلأ مصػر تػذوس الختػرة التكبولوجيػة فػلأ تطػوير بمػاذج لػدةـ  (5
ة ةمميػػة المراجعػػة تصػػةة ةامػػة، وجػػودة حكػػـ المراجػػ  الخػػارجلأ تشػػيف ال ػػرار، ممػػا يزيػػد مػػف جػػود
 ادستمرارية تصةة خاصة.

اػػػرورة تشػػػجي  مراجعػػػلأ الحسػػػػاتات ةمػػػ  اسػػػتخداـ أسػػػاليل التب يػػػػل فػػػلأ التيابػػػات فػػػلأ ةمميػػػػة  (3
المراجعػػة، تصػػورة تجعػػؿ  ػػذ  ااسػػاليل أداة مسػػاةدة لممراجػػ  الخػػارجلأ، تمػػا تمك ػػف المراجػػ  مػػف 

فػػلأ تحديػػد مخػػاطر المراجعػػة، أو فػػلأ ت يػػيـ اسػػتمرارية الشػػركة، أو فػػلأ الحصػػوؿ  ادسػػتةادة مبهػػا
 ةم  مؤشرات أولية لوجود أو ةدـ وجود  ش فلأ ال وا ـ المالية.

ارورة التةكير جديا  فلأ صيا ة بماذج تبتؤية حديثة تسػتبد ةمػ  ت بيػات التب يػل فػلأ التيابػات،   (4
اع مػػػف ال طاةػػػات ادقتصػػػادية داخػػػؿ تحيػػػث تكشػػػؼ ةػػػف التعثػػػر المػػػاللأ حسػػػل طتيعػػػة كػػػؿ قطػػػ

 الدولة. 
ارورة تدريس مادة ةف المراجعػة ادلكتروبيػة فػلأ أقسػاـ المحاسػتة داخػؿ الجامعػات المصػرية،   (5

حتػػػ  يتسػػػب  لخريجػػػلأ  ػػػذ  الجامعػػػات مػػػف اكتسػػػال أسػػػاس ةممػػػلأ وبظػػػرس مصػػػحوتا  تػػػالتطتيؽ 
ة مػػػف أدوات التب يػػػل فػػػلأ العممػػلأ ةمػػػ  اسػػػتخداـ  ػػػذ  الت بيػػػات، تمػػػا يسػػا ـ مػػػف تعظػػػيـ ادسػػػتةاد

 التيابات فلأ مجاؿ المراجعة.
اػػػػرورة قيػػػػاـ الجهػػػػات المعبيػػػػة تإصػػػػدار معػػػػايير المراجعػػػػة تػػػػإلزاـ المراجػػػػ  الخػػػػارجلأ تتطػػػػوير   (6

ااسػػػاليل التػػػلأ يتتعهػػػا ةبػػػد قيامػػػه تعمميػػػة المراجعػػػة، وذلػػػؾ مػػػف خػػػلاؿ التركيػػػز ةمػػػ  ااسػػػاليل 
  الحديثة لمواكتة التطورات التكبولوجية.
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أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

 المرام  ائمة 
 أولًا: المرام  بالمغة العربية

(. "أثر إدارة التدف ات الب دية ةم  5508إترا يـ، محمد زيداف؛ أتو السعود، محمد ةتدالمبعـ. ) .0
احتمػػػػاؿ تعػػػػرض الشػػػػركات لمخػػػػاطر التعثػػػػر المػػػػاللأ: دراسػػػػة تطتي يػػػػة ةمػػػػ  الشػػػػركات المدرجػػػػة 

 جامعة ااسكبدرية. –ة تالتورصة المصرية"، المؤتمر العمملأ الثابلأ، كمية التجار 
(. "دور إسػتخداـ أسػاليل التب يػل فػ  التيابػات لتحسػيف 5509أتو الخير، أسامة أحمػد محمػد. ) .5

ت ديرات مراقل الحساتات ف  مد  وجود أخطاء جو رية تال وا ـ المالية: دراسة ميدابية ف  تي ة 
كميػػة التجػػارة،  –شػػيخ ااةمػػاؿ المصػػرية"، مجمػػة الدراسػػات التجاريػػة المعاصػػرة، جامعػػة كةػػر ال

 (.7العدد)
(. "أثػػر اةتمػػاد مراقػػل الحسػػاتات ةمػػ  بمػػوذج  جػػيف 5553أمػػيف، ةصػػاـ حمػػدس مصػػطة . ) .3

ةمػػ  تحسػػيف جػػودة حكمػػه تشػػيف ادسػػتمرارية: دراسػػة تطتي يػػة  مف أدوات الذكاء ادصطباةلأ 
(، 7لمجمػد )ةم  الشركات الم يدة تالتورصة المصرية". مجمػة ااسػكبدرية لمتحػوث المحاسػتية، ا

 (.0العدد )
(. "تحميؿ زمف الت اء تاستخداـ أسمول الشتكات 5555تسيوبلأ، ةتدالرحيـ ةوض ةتدالخالؽ. ) .4

العصتية ا صطباةية وبموذجلأ ابحدار كوكس وادبحػدار الموجسػتلأ )دراسػة تطتي يػة(". المجمػة 
 (.4دد )(، الع45جامعة طبطا، المجمد ) –العممية لمتجارة والتمويؿ، كمية التجارة 

(. "أثػر حساسػية ةوا ػد أسػهـ المبشػية لمت يػرات فػلأ 5555الجتاللأ، ةصاـ الػديف محمػد ةمػلأ. ) .5
تي تها الخارجية ةم  تعثر ا الماللأ: دراسة تطتي ية ةم  الشػركات الم يػدة تالتورصػة المصػرية". 

 (.5كمية التجارة، العدد ) –مجمة التحوث المالية والتجارية، جامعة تور سعيد 
(. "أثػػػر اسػػػتخداـ ا بحػػػدار الموجسػػػتلأ كيحػػػد أسػػػاليل 5555، وليػػػد سػػػمير ةتػػػدالعظيـ. )الجتمػػػلأ .6

( فػػلأ دةػػـ الػػرأس المهبػػلأ لمراجعػػلأ الحسػػاتات: دراسػػة Data Miningالتب يػػل فػػلأ التيابػػات )
(، 4كمية التجارة، المجمػد ) –تطتي ية"، مجمة ا سكبدرية لمتحوث المحاستية، جامعة ا سكبدرية 

 (.5العدد )
(. "التبتػػػػػؤ تتعثػػػػػر ال ػػػػػروض المصػػػػػرفية تاسػػػػػتخداـ التحميػػػػػؿ التمييػػػػػزس 5553يمػػػػػلأ، راميػػػػػا. )الجت .7

وخوارزميػػػات التب يػػػل فػػػلأ التيابػػػات: دراسػػػة م اربػػػة تػػػيف ااسػػػاليل ا حصػػػا ية وأسػػػاليل الػػػذكاء 
 (.4(، العدد )45ا صطباةلأ فلأ ت ييـ ال روض المصرفية". مجمة جامعة التعث، المجمد )
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(. "استخداـ الشػتكات العصػتية 5509ت سميماف؛ ةملأ، سمية أميف. )خطال، به  محمد شحا .8
فػلأ التبتػؤ تػالتعثر المػاللأ لممبشػ ت"، رسػالة ماجسػتير  Fuzzy Neural Networksالاػتاتية 

 كمية التجارة جامعة ال ا رة. – ير مبشورة 
(. "إطػػػار م تػػػرح 5555الشػػػور ، ةمػػػرو إتػػػرا يـ ةػػػوض؛ ال بػػػدور، محمػػػد مصػػػطة  ةطيػػػة. ) .9

يػػؽ التكامػػؿ تػػيف أسػػمول تحميػػؿ الػػبظـ وت بيػػات التب يػػل ةػػف التيابػػات تهػػدؼ دةػػـ المراجػػ  لتح 
الخػػارجلأ دكتشػػاؼ ااخطػػاء الجو ريػػة تػػال وا ـ الماليػػة والت ريػػر ةػػف اسػػتمرارية المبشػػية )دراسػػة 

كميػػة التجػػارة،  –ميدابيػػة("، المجمػػة العمميػػة لمدراسػػات والتحػػوث الماليػػة والتجاريػػة، جامعػػة دميػػاط 
 (.0(، العدد )0لمجمد )ا
(. "ادتجا ات الحديثة لممراجعة الداخمية ودور ػا فػلأ الحػد 5555الشيخ، ةمر الشيخ الطا ر. ) .05

مػػػف التعثػػػر المػػػاللأ: دراسػػػة ميدابيػػػة ةمػػػ  ةيبػػػة مػػػف المصػػػاؼ السػػػودابية"، مجمػػػة كميػػػة التبميػػػة 
 ( الجزء الثابلأ.9التشرية، العدد )

(. "إمكابيػػػة 5555، محمػػػد فػػػرج؛ زايػػػد، ةتػػػدالةتاح المختػػػار؛ كشػػػي ـ، سػػػعاد الهػػػادس. )الصػػػةرابلأ .00
فػػلأ التبتػػؤ تالةشػػؿ المػػاللأ لشػػركة ا بمػػاء للاسػػتثمارات الماليػػة ال اتاػػة  Kidaاسػػتخداـ بمػػوذج 

 (.06"، مجمة التحوث ااكاديمية )العموـ التطتي ية(، العدد )5504-5507
(. "اسػػتخداـ الشػػتكات 5555، طػػارؽ محمػػد حسػػابيف. )ةثمػػاف، حسػػاـ محمػػد محمػػد؛ اسػػماةيؿ .05

العصتية متعددة الطت ات فلأ التبتؤ تمخاطر اد تماف لمبش ت ااةمػاؿ: دراسػة تطتي يػة"، مجمػة 
 (.0الدراسات المالية والتجارية، العدد )

العطػػػػار، حسػػػػف ةتدالحميػػػػد؛ إتػػػػرا يـ، صػػػػةاء محمػػػػد ةتدالسػػػػلاـ؛ فػػػػارس، دةػػػػاء أحمػػػػد سػػػػعيد.  .03
ر كثافة رأس الماؿ ةم  العلاقة تيف الرافعة المالية والتعثػر المػاللأ تػالتطتيؽ ةمػ  (. "أث5555)

الشػػػػركات المدرجػػػػة تالتورصػػػػة المصػػػػرية: دراسػػػػة أمتري يػػػػة". مجمػػػػة التحػػػػوث التجاريػػػػة، جامعػػػػة 
 (.0(، العدد )45كمية التجارة، المجمد ) –الزقازيؽ 

ات التب يػل ةػف التيابػات فػلأ التبتػؤ (. "ابعكاسات استخداـ ت بيػ5553ةملأ،  ته جماؿ  اشـ. ) .04
تػػػرأس المراجػػػ  الخػػػارجلأ وأثر ػػػا ةمػػػ  ةدالػػػة ال ػػػوا ـ الماليػػػة: دراسػػػة تطتي يػػػة". المجمػػػة العمميػػػة 

 (.5(، العدد )4جامعة دمياط، المجمد ) –لمدراسات والتحوث المالية والتجارية، كمية التجارة 
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أثر استخدام المراجع الخارجي لأساليب التهقيب في البيانات على 

 دقة التهبؤ بالتعجر المالي للشركات المقيدة بالبورصة المصرية

 "دراسة تطبيقية"

(. 5555ةػوض، محمػد حمػدس. ) فرج، أشرؼ رمااف ةتدالجواد؛ الصتاغ، أحمد ةتػدالمول ؛ .05
"دراسة أثر الت ارل م  المعػايير الدوليػة إةػداد الت ػارير الماليػة ةمػ  تكمةػة رأس المػاؿ وابعكاسػه 

 (.3(، العدد )5ةم  التعثر الماللأ". المجمة ااكاديمية لمتحوث التجارية المعاصرة، المجمد )
عثػر المػاللأ والتجبػل الاػريتلأ ةمػ  (. "التػيثير المشػترؾ لمت5550محمد، ددؿ محمد إترا يـ. ) .06

كؿ مف ال يمة السوقية وةوا د ااسهـ: دراسة اختتارية ةم  الشركات دولية البشاط المسجمة فػلأ 
التورصة المصػرية"، المجمػة العمميػة لمدراسػات والتحػوث الماليػة والتجاريػة، كميػة التجػارة، جامعػة 

 ( الجزء الثابلأ.5(، العدد )5دمياط، المجمد )
(. "أثػػػػػر جػػػػودة المراجعػػػػػة الخارجيػػػػة ةمػػػػػ  سػػػػلامة رأس مراقػػػػػل 5555بعمػػػػػة حػػػػرل. ) مشػػػػاتط، .07

دراسػػػة تطتي يػػػة ةمػػػ  الشػػػركات الصػػػباةية المسػػػجمة تالتورصػػػة  –الحسػػػاتات تشػػػيف ادسػػػتمرارية 
جامعػػػة ادسػػػكبدرية، المجمػػػد  –المصػػرية"، مجمػػػة ااسػػػكبدرية لمتحػػوث المحاسػػػتية، كميػػػة التجػػارة 

 (.5(، العدد )4)
(. "اسػػتخداـ بمػػوذج ألتمػػاف لمتبتػػؤ تػػالتعثر المػػاللأ لشػػركات 5509ة؛ طيػػار، أحسػػف. )معمػػـ، رقيػػ .08

 (.00(، العدد )7قطاع التيميف فلأ الجزا ر"، مجمة التاحث ادقتصادس، المجمد )
 Data Mining(. "ت يػيـ دقػة أسػاليل التب يػل فػلأ التيابػات 5555الب ػودس، سػوزس فػاروؽ. ) .09

(DM) ابيػػػػة وابعكاسػػػػاتها ةمػػػػ  جػػػػودة ال ػػػػوا ـ الماليػػػػة تال طػػػػاع فػػػػلأ الحػػػػد مػػػػف المخػػػػاطر اد تم
جامعػة تػور سػػعيد،  –دراسػة حالػة". مجمػة التحػوث الماليػػة والتجاريػة، كميػة التجػارة  –المصػرفلأ 
 (.4(، العدد)53المجمد )

(. "اسػػػػتخداـ الشػػػػتكات العصػػػػتية ا صػػػػطباةية والخوارزميػػػػات 5555 اشػػػػـ، محمػػػػد محمػػػػود. ) .55
ير  ػامش رتػض ادكتتػال فػلأ شػركات تيميبػات الممتمكػات والمسػ ولية فػلأ الجيبية الوراثيػة فػلأ ت ػد

السػػػوؽ المصػػػرس )تػػػالتطتيؽ ةمػػػ  تػػػيميف أجسػػػاـ السػػػةف("، المجمػػػة العمميػػػة لمدراسػػػات التجاريػػػة 
 ( الجزء ااوؿ.3(، العدد )00والتي ية، المجمد )

 ثانياً: المرام  بالمغة الأمنبية
1. Alareeni, B., & Hamdan, A. (2022). The Impact of Artificial Intelligence on Accounting 

and Auditing in Light of the COVID-19 Pandemic. In Artificial Intelligence and COVID 

Effect on Accounting (pp. 3-7). Singapore: Springer Nature Singapore. 

2. Ashraf, S., GS Félix, E., & Serrasqueiro, Z. (2019). Do traditional financial distress 

prediction models predict the early warning signs of financial distress?. Journal of Risk 

and Financial Management, 12(2), 55.  
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3. Awad, S. S., & Wathik, I. M. (2022). Using data mining tools to the prediction of going 

concerns on auditor opinion-empirical study in Iraqi commercial. Academy of 

Accounting and Financial Studies Journal, 26(3), 1-13.  

4. Chen, S. (2019). An effective going concern prediction model for the sustainability of 

enterprises and capital market development. Applied Economics, 51(31), 3376-3388. 

5. Chu, M. K., & Yong, K. O. (2021). Big data analytics for business intelligence in 

accounting and audit. Open Journal of Social Sciences, 9(9), 42-52. . 
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