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 تحت إشراف

 الدكتور                             الدكتورةالاستاذة               

 عبد العظيم أحمد سعيد                         دينا زين العابدين               

 مدرس المحاسبة  والمراجعة                                                 المساعد         والمراجعة  أستاذ المحاسبة        

 جامعة قناة السويس -كلية التجارة              جامعة قناة السويس -كلية التجارة         

 :ملخصال

التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء مدي تأثير الي اختبار  البحثهدف 

الاصطناعي علي جودة المراجعة الخارجية في ضوء الالتزام بمعايير المراجعة 

معايير التقرير(،  -معايير العمل الميداني –)المعايير العامة  GAAS المتعارف عليها

ولتحقيق هذا الهدف تم تقسيم الدراسة الي قسمين، القسم الأول وهو الاطار النظري 

لتاصيل موضوع الدراسة وتناول ادبيات المحاسبة المرتبطة بموضوع الدراسة. القسم 

وذلك من خلال تصميم قائمة  الثاني وهو القسم الميداني لاختبار فروض الدراسة

فرد، وقد شملت ثلاث  022استبيان وتوزيعها على عينة الدراسة المتمثلة في عدد 

متخصصي تكنولوجيا  -مراجعي الحسابات -فئات هم )أعضاء هيئة التدريس

وجود اثر معنوي ذو دلالة احصائية  نتائج الدراسة الميدانية توصلتقد و. المعلومات(

البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي كلا من )المعايير العامة للتكامل بين 

معايير التقرير( باستخدام نموذج الانحدار الخطي البسيط  -معايير العمل الميداني –

ومن ثم وجود اثر معنوي ذو دلالة احصائية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء 

  .الاصطناعي علي جودة عملية المراجعة

البيانات الضخمة، تحليلات البيانات الضخمة، نظم الذكاء الكلمات المفتاحية: 

 الاصطناعي، تعلم الالة، جودة المراجعة.
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Abstract 

The current research aimed to examine the effect of 

integration between Big Data and Artificial Intelligence Systems 

on external audit quality in light of the compliance with the 

Generally Accepted Auditing Standards (GAAS) including 

general standards, fieldwork standards and reporting standards. 

To achieve this objective, the study is divided into two sections. 

The first section is the theoretical framework to theorize the topic 

under study. The section discusses literature related to the topic 

under study. The second section is the field study to test study 

hypotheses by designing and distributing questionnaires to study 

sample (N=   ). The study sample consisted of three categories 

including faculty members, auditors and IT specialists to identify 

their views on the effect of integration between Big Data and 

Artificial Intelligence Systems on audit quality .the results of 

Simple Linear Regression revealed that there is a statistically 

significant effect of integration between Big Data and Artificial 

Intelligence Systems on general standards, fieldwork standards 

and reporting standards. Accordingly, there is a statistically 

significant effect of integration between Big Data and Artificial 

Intelligence Systems on audit quality.  

Keywords: Big Data, Big Data Analytics, Artificial 

Intelligence Systems, Machine Learning, Audit Quality.  
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 :البحثومشكلة  : مقدمةولاا أ

باأن اددارة قادمت وجهاة  معقاولا   تكمن أهمية المراجعة في كونهاا تاوفر ضامانا  

حيث تدعم الثقاة والالتازام باين  ،للأداء المالي للشركة ومركزها "حقيقية وعادلة"نظر 

 ,pwc)أولئااك الااذين يااديرون الشااركة وأولئااك الااذين يملكونهااا أو أصااحا  المصاالحة

المراجعة بجودة مرتفعة، وفي تاريخ مهنة المراجعة كانات من الأهمية تنفيذ ف (.    

هناك تحولات في طريقة تنفياذها، نتيجاة للتحاولات فاي البيئاة التاي تعمال فيهاا المنشاأة 

التقدم التكنولوجي الذي يعمل على تغيير العالم باوتيرة وفي ضوء لخاضعة للمراجعة. ا

متزايدة جاء عصر الذكاء الاصاطناعي، والبياناات الضاخمة الاذي كاان لار تاأثير كبيار 

على جميع جوانب الحيااة، والاذي أدإ ىلاى الكثيار مان التحساينات المساتمرة، مماا أدإ 

ى نطاااك كبياار، وىقبااال العديااد ماان الشااركات الكبياارة ىلاا ى التوساا ع ف اا ي اسااتخدامها علاا

ممااا يتطلااب ماان والصااغيرة علااى السااواء للاسااتفادة ماان قاادراتها وىمكانياتهااا المذهلااة، 

  .المراجعين التكيف مع هذه التغيرات في نماذج الاعمال ومواكبة التطور التكنولوجي

الااذكاء الاصااطناعي فااي عمليااة المراجعااة البيانااات الضااخمة واسااتخدام يااوفر 

واختباار ىمكانات كبيرة مان خالال تاوفير التحليال فاي الوقات الحقيقاي، واتمتاة المهاام، 

جميع المعاملات بدلاُ من أخذ العينات، مما يمكّن المراجعين من "تجنب المفاضلة باين 

ر تناااق  الا انار قاد ينااتج عناذلااك وعلااي الارمم مان . السارعة والجاودة" ىلااى حاد كبيار

مصادر  قاد تكاونفالحلول التي يمكن استخدامها لزيادة الشافافية وبنااء الثقاة هاي نفساها 

والتاي ىذا لام ياتم التعامال معهاا بشاكل مناساب مان قبال الماراجعين، قاد مخاطر جديدة، 

تضاار بجااودة المراجعااة وكفاااءة المراجااع وتطااويره المهنااي وتشاامل مخاااوف اعتماااد 

 McGregor and)ولوجياااا، ونقاااا المهااااراتالمراجاااع بشاااكل كبيااار علاااى التكن

Carpenter,     .) 

 من خلال التساؤل الرئيسي التالي:  صياغة مشكلة الدراسةما سبق يمكن  وبناءا  علي

"ما مدي تأثير التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي جودة 

 المراجعة الخارجية في بيئة الأعمال المصرية ؟ "

 التالية : يتفرع من هذا التساؤل الاسئلة الفرعيةو  
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البيانااااات الضااااخمة ونظاااام الااااذكاء هااااي فاااارت وتحااااديات التكاماااال بااااين  مااااا .2

  ؟الاصطناعي

علاي جاودة  البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصاطناعيما هي انعكاسات تكامل  .0

 ؟(GAAS)في ضوء معايير المراجعة المتعارف عليها المراجعة الخارجية 

 :هداف البحثأ: ثالثاا 

 .  بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعيفرت وتحديات التكامل  بيان -2

علي  البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعيانعكاسات تكامل دراسة وتحليل  -0

جودة المراجعة الخارجية في بيئة الأعمال المصرية في ضوء معايير المراجعة 

  .(GAAS)المتعارف عليها

  :همية ودوافع البحثأ: عاا برا

الوتيرة السريعة للتقدم التكنولوجي في مجالات مثل البيانات من تنبع أهمية البحث  .2

 قدالضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي ومن ما تحدثر من تغيير في مهنة المراجعة 

 تؤثر علي جودة المراجعة. 

تم اذ الذكاء الاصطناعي ونظم البيانات الضخمة  الجهود الحكومية في مصر نحو  .0

كأول مركز  0200( عام  Pافتتاح مركز البيانات والحوسبة السحابية الحكومية )

يقدم خدمات تحليل ومعالجة البيانات الضخمة والذكاء الاصطناعي في مصر 

التحقق من مدي تأثير التكامل بين البيانات الضخمة  مما يتطلب.وشمال ىفريقيا،

   الذكاء الاصطناعي علي جودة المراجعة في بيئة الاعمال المصرية.

التكامل  تأثير تعد الدراسة ىمتدادا  للدراسات العربية والاجنبية التي تطرقت الي .2

 .بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء ادصطناعي علي جودة المراجعة الخارجية

 :: خطة البحثخامساا 

انطلاقا من اهمية البحث وتحقيقا لاهدافر، والاجابة علي تساؤلاتر البحثية فقد تم تقسيم  

 البحث على النحو التالي:

 : مراجعة الادبيات المحاسبية ذات العلاقة  ولالمحور الأ

 تكامل البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي :المحور الثاني
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انعكاسات تكامل البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي  :الثالثالمحور 

 جودة المراجعة

 : تصميم الدراسة التحليلية وىختبار الفروضالرابعالمحور 

 النتائج والتوصيات:

  قائمة المراجع.

 المحور الاول: مراجعة الادبيات المحاسبية ذات العلاقة

ىدخااال الااذكاء الاصااطناعي فااي تناااول مزايااا  ىلااى ,Wang)     ) دراسددةهدددفت 

 وقااد المراجعااة فااي لاال خلفيااة البيانااات الضااخمة والتااأثير علااى ممارسااة المراجعااة.

ىلاااى انااار يجاااب علاااى الماااراجعين امتناااام فرصاااة عصااار الاااذكاء  توصدددلت الدراسدددة

الاصااطناعي، والاسااتفادة ماان خصااائا الااذكاء الاصااطناعي، وتحسااين القاادرة علااى 

 العمل، والتكيف بنشاط مع التحول، والدخول في حقبة جديدة مع أعمال المراجعة.

علااى  الاصاطناعي دراساة تاأثير الاذكاءالدي  (     ,.Xing et al) سدعت دراسدة

وتحساين كفااءة ، المراجعة وآفاك تطبيقها، مما يعزز تحول المراجعة ىلى عصر الذكاء

أن صاعود البياناات الضاخمة وتكنولوجياا الاذكاء خلصت الدراسة إلى  جودة المراجعة.

ا مير مسبوقة لتطوير ابتكار المراجعة، وأثرت بشاكل عمياق  الاصطناعي جلبت فرص 

اا مخااطر على سلوك أصاحا  المصالحة فاي الم راجعاة وقاراراتهم، ولكنار يجلاب أيض 

كيفيااة الااتخلا ماان التكلفااة الهائلااة لتطبيااق مااع ، تقنيااة جدياادة ومخاااطر نظاميااة جدياادة 

 التكنولوجيا، وبناء النظام الأساسي وتدريب المولفين. 

 الاي (     ,Seethamraju & Hecimovic) دراساة هددفتالساياك  نفاسوفاي 

حيث ،( بمساعدة قوة المعالجة الهائلة والبيانات الضخمةAIتناول الذكاء الاصطناعي )

( فااي المراجعااة فااي أسااتراليا وتحاادد عواماال AIتحقااق فااي تبنااي الااذكاء الاصااطناعية )

يؤدي ىلاى ساأن تبناي شاركات المراجعاة للاذكاء الاصاطناعي  توصلت إلدىوقد . التأثير

ااا علااى بناااءوتحسااين جااودة المراجعااة واتخاااذ القاارار،  القاادرات لتقااديم  سيساااعدها أيض 

خااادمات استشاااارية للاااذكاء الاصاااطناعي ذات قيماااة مضاااافة تكاااون أكثااار ربحياااة مااان 

عاادم القاادرة علااى توثيااق اسااتخدام ك. كمااا تشاامل بعاا  التحااديات ةالمراجعااة التقليدياا
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التكنولوجيا للتحقق من قبل المنظمين، وطبيعاة حلاول الاذكاء الاصاطناعي "الصاندوك 

خاااطر القانونيااة المتصااورة والمتعلقااة بالساامعة لأعمااال الأسااود" لا تااوحي بالثقااة، والم

 المراجعة المالية التي تحد من الاستخدام المحتمل للذكاء الاصطناعي. 

تطبيااق الااذكاء الاصااطناعي فااي المراجعااة ماان  (     ,Zhang)دراسددة ت تناولددو

يمكااان اساااتخدام الاااذكاء انااار توصدددلت الدراسدددة إلدددى  وقددددمنظاااور البياناااات الضاااخمة 

الاصطناعي في جمع كمية كبيارة مان البياناات وتلخيصاها وتحليلهاا، وتقاديم توصايات 

مراجعااة مسااتقبلية ماان منظااور أعلااى وأوسااع وأشاامل ماان خاالال تحلياال عيااو  أعمااال 

المراجعة التقليدية وفعالية تطبيق الذكاء الاصطناعي في المراجعة من منظور البيانات 

 ك معرفة مراجعة تقليدية وتكنولوجيا حديثة. يتطلب من المراجعين امتلا مما الضخمة،

ا لتطبيق تحليلات بيانات إلى  (     ,Huang et al) هدفت دراسة تقديم نهج 

توصلت وقد  .التحديات ناوالمراجعة وتعلم الآلة على اختبار المجتمع بالكامل وت

الممكنة استخدام تحليلات بيانات المراجعة وتعلم الآلة أحد الحلول  أنالدراسة إلى 

لتمكين تحليل المجتمع بأكملر بدلا  من عينة من المعاملات ما يمكن من تحسين فعالية 

تكلفة التنفيذ ك وكفاءة عمليات المراجعة، الا انر يجب معالجة العديد من التحديات

كما  ،منحنى التعلم للمراجعين دتقان مثل هذه الأساليبو ،الأولية للاختبار مرتفعة

وضح كيف تتناسب تحليلات بيانات المراجعة وتعلم تحاجة ىلى معايير مراجعة  هناك

الآلة مع ىطار عمل المراجعة الحالي، ومسؤولية المراجعين حال تطبيق اختبار 

 المجتمع بالكامل.

اختبار مدإ تأثير  إلى (0202مـلاك فايـز ضيف واخرون )هدفت دراسة كما 

البيانات الضخمة وسلاسل الكتل والحوسبة السحابية تكنولوجيا التحول الرقمي من 

 والذكاء الاصطناعي على جودة أعمال المراجعة الخارجية )كفاءة وفعالية المراجعة(.

وجود تأثير ذو دلالة معنوية لاستخدام ادوات التحول الرقمي وتوصلت الدراسة إلى 

الاصطناعي على  من البيانات الضخمة وسلاسل الكتل والحوسبة السحابية والذكاء

الا ان هناك ، جودة أعمال المراجعة تحسين كفاءة وفاعلية المراجعة بما ينعكس على

اثار محتملة على مخاطر المراجعة. كما ان استخدام تقنيات الذكاء الاصطناعي يؤدي 
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الي تنمية قدرات مكاتب المحاسبة والمراجعة على تطبيق المعايير الدولية للمحاسبة 

 الأخا معايير رقابة الجودة مما يؤدي ىلى زيادة كفاءة جودة المراجعة.والمراجعة وب

(     ,.Samiolo et al)اوضحت دراسة
 

كيف تتغير عادات المراجعين وتسلط 

الضوء على المخاطر التي تفرضها التكنولوجيا على اكتسا  المراجعين للمعرفة 

هناك عناصر مهمة من المذاولة وفهم المعنى والتي  وتوصلت الدراسة الي .العملية

يمكن القول ىنها حاسمة لتنشئة المراجعين في بداية حياتهم المهنية والتي قد تضيع عند 

كما أن الهياكل التكنولوجية الجديدة تولد مجالات جديدة من عدم  أتمتة مجالات العمل

 المراجعين. اليقين والتي تفرض مطالب جديدة ومير محسومة على حكم

اختبار  ىلى(  ,Leng, A., & Zhang, Y    )هدفت دراسة وفي ىطار متصل 

تأثير)البيانات الضخمة، وسلسلة الكتل، والذكاء الاصطناعي، والحوسبة 

أنر كلما ارتفعت درجة التحول توصلت الدراسة إلى و .السحابية(على كفاءة المراجعة

الرقمي للمؤسسة، زاد خطورة تأخير المراجعة وانخفضت كفاءة المراجعة. حيث أن 

التحول الرقمي للمؤسسات سيؤدي ىلى تفاقم تأخير المراجعة وتقليل كفاءة المراجعة. 

قد لا تكون الكفاءة الرقمية لشركات المحاسبة كافية في مواجهة تحديات التكنولوجيا ف

الجديدة وتعقيد البيانات الناجمة عن التحول الرقمي للمؤسسات، وبالتالي لا يستطيع 

 المراجعون ىكمال أعمال المراجعة بكفاءة وبشكل منظم. 

 ة:التعليق علي الدراسات السابقة وتحديد الفجوة البحثي

  علي عملية  تاثير البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعيعدة دراسات تناولت

  .متعارضة فيما بينهما  قد تكون التي توصلت اليها نتائجالان  الاالمراجعة 

 املب الدراسات التي تناولت التكامل بين الذكاء الاصطناعي والبيانات الضخمة في 

فرت  لدراسةوبالتالي هناك حاجة بحثية  ات أجنبيةئعملية المراجعة تمت في بي

وتحديات تكامل البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي جودة المراجعة في 

 بيئة الاعمال المصرية.

  أهم ما يميز الدراسة الحالية محاولة الربط بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء

الالتزام بمعايير  الاصطناعي وتأثيره علي جودة المراجعة الخارجية في ضوء



 

 انعكاسات التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي جودة المراجعة  
 نسمة ابراهيم الدسوقي غريب عسكر 

 

 0202يناير  -العدد الاول                         المجلد السادس عشر                                                    
   0982 

 

  

 -معايير العمل الميداني -( )المعايير العامةGAASالمراجعة المتعارف عليها )

 معايير التقرير( في بيئة الأعمال المصرية. 

 تكامل البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي :انيالمحور الث

 طبيعة البيانات الضخمة:  ولاا أ

الي البيانات الضخمة بانها  (  .IIA,     , p)معهد المراجعين الداخليينيشير  

مصطلح شائع يستخدم لوصف النمو والتوافر المتصاعد للبيانات التي أنشأها 

البيانات الضخمة عموما تعني كميات كبيرة ان  .الأشخات والتطبيقات والآلات الذكية

( من ألف جيجا بايتمن البيانات ذات بنية مير منتظمة تتضمن مئات تيرابايت )

يمكن أن تتضمن  ،( وأكثرتيرابايت 2222بيتابايت هو  2) البيانات ىلى بيتابايت

بيانات من المعاملات المالية وأجهزة الاستشعار وسجلات الويب ووسائل التواصل 

ان التعريف الشائع للبيانات الضخمة المقدم  .(  .Dunlop,     , p)الاجتماعي

أصول معلوماتية كبيرة الحجم سريعة بان "البيانات الضخمة هي   Gartner ITمن

التدفق وكثيرة التنوع، تتطلب أشكالا  مبتكرة وفعالة من حيث التكلفة لمعالجة 

 ,Denham)المعلومات التي تتيح تحسين الرؤية واتخاذ القرار وأتمتة العمليات"

مير مهيكلة )مير وىلى بيانات مهيكلة )منظمة(  البيانات الضخمة تنقسم . (    

، )شحاتة (     ,IIA,     ; Sarker). منظمة(، بيانات شبر مهيكلة )شبر منظمة(

البيانات المهيكلة هي بيانات لها هيكل محدد يمكن الوصول ىليها بسهولة . ( 0229

وعادة  ما يتم تخزينها في شكل جداول أو قواعد بيانات تمهيدا لمعالجتها وادارتها 

لا يوجد لها بيانات البيانات مير المهيكلة هي  .واريخوتحليلها بشكل جيد كالأسماء والت

مما يزيد من صعوبة التقاطها  من مصادر مير منظمة،تنسيق أو تنظيم محدد 

ملفات الصوت كوسائط متعددة وومعالجتها وتحليلها، وتحتوي في الغالب على نا 

يج من مهيكلة هي مزالبيانات شبر بينما ال. PDFوملفات الصور ومقاطع الفيديو و

البيانات المهيكلة ومير المهيكلة، ومالبا ما تكون أقر  للبيانات المهيكلة لكنها تفتقر 

ىلى هيكل منظم حيث لا يتم تخزينها في جداول او قواعد بيانات مثل البيانات المنظمة 

ولكنها تحتوي على خصائا تنظيمية معينة تسهل تحليلها مثل رسائل البريد 
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مثل  مصادر داخليةتنشأ البيانات الضخمة من  لجة النصوت.برامج معاوادلكتروني 

سجلات المنظمة الخاصة والتي تعتبر بشكل عام نظيفة وموثوك بها مثل )قائمة 

الدخل، المعاملات المصرفية، وأرقام بطاقات الائتمان ومعلومات المخزون( 

.(Sarker,     )المعاملات بين الأشخات والأنظمة من  ومن مصادر خارجية

والآلات التي تعمل بأجهزة الاستشعار، والتي تحتوي في الغالب علي نصوت 

 GPSوسجلات معاملات الشراء والصور الرقمية والمستندات مثل ووسائط متعددة، 

(Htaybat and Alhtaybat,      .)( يتم تعريف البيانات الضخمةBD في )

" V يتم وصف البيانات الضخمة   " حيثخصائصها، أملب الأحيان باستخدام 

ا. .(     ,Lee)والتنوع والسرعة الحجم وهي الخصائا الأكثر شيوع 
  

 :خصائص كما يلي تلك أبرز

ماان المعاااملات جمعهااا ،  يااتم ىلااى كميااة البيانااات التااي يشااير :volumeالحجددم  -أ 

لمعالجاة وتحليال  تتطلب أساليب جديدة. ووالتفاعلات على وسائل التواصل الاجتماعي

 .  ,CPA Canada& AICPA)    (البيانات الضخمة

الساارعة التااي يااتم بهااا ىنشاااء البيانااات ومعالجتهااا تشااير الااي  :velocityالسددرعة   -  

فايمكن الحصاول علاى البياناات فاي الوقات الفعلاي تقريب اا، ماا  ( ,Lee    )وتحليلهاا

ممااا يتطلااب  ،القاارار يمُكاان المنشااأت أن تكااون أكثاار مرونااة وأساارع فااي عمليااة صاانع

 .  ,Sivarajah, et al)    (المعالجة والتحليلات في الوقت الفعلي لتجنب التقادم

، الي تعدد الأنواع والاشكال و مصادر البيانات تشير :varietyالتنوع   -ج 
 

فقد تكون 

داخاال وخااارج  مصااادر تنبااع ماانبيانااات مهيكلااة اوشاابر مهيكلااة او مياار مهيكلااة، كمااا 

يحتااج ىلاى قادرات كبيارة لمعالجتهاا مان أجال الكشاف الفعاال عان فهذا التنوع ، المنشأة

 (.Alhtaybat -Htaybat & Von Alberti-Al    ) أنماط المعرفة المخفية

وىلااى تغياار  ،يشااير ىلااى التباااين فااي معاادلات تاادفق البيانااات :variabilityالتبدداين  -د 

 . (     ,Sivarajah, et al,     ; lee)معني البيانات باستمرار وبسرعة 
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، ولكاي تكااون ذات قيماة منخفضاة فاي شاكلها الاصاليالبياناات ان : valueالقيمدة  -ه 

تحلايلات مان خالال  يجب تحويل البيانات ىلاى رؤإ أو معلوماات قيماة عالية ذات قيمة

 .(    .lee,     , p) البيانات

 المتنوعةأن البيانات الضخمة هي كميات هائلة من البيانات الي تخلا الباحثة 

)ارقام، نصوت، صور، فيديو( يتم الحصول عليها من مصادر متعددة داخل او 

قد تنشأها الالة او الانسان او تنتج من  من أي شيء ومن أي مكانخارج المنشأة، تأتي 

بخصائا جعلت طرك المعالجة التقليدية مالبا ما تكون مير  تتسم ،الاعمال التجارية

الكم الهائل فسرعة التي تتطلب سرعة المعالجة والتحليل، الوالتنوع، كافية مثل الحجم، 

 ىلى تحويلها عند من البيانات التي يجري ىتاحتها أصبحت مص در ق وة رئيس ي تظهر

استخدام ب تستخدم في اتخاذ القرار من خلال تحليل البيانات الضخمة معلومات قيمة

 .الذكاء الاصطناعي لاستخراج المعرفة نظم

 الذكاء الاصطناعي ماهية :اا نيثا

 يالاصطناع الذكاءمفهوم   .1

 الذكاء"مصطلح  استخدامتتعدد المفاهيم الخاصة بالذكاء الاصطناعي علي الرمم من 

على أنر "علم  تقني كمصطلح رسميا "Artificial Intelligenceي "الاصطناع

توافق علي يوجد  الا انر لا، (     ,IOSCO)وهندسة صناعة الآلات الذكية" 

"القدرة على ىدراك أو  البشري الذكاءيقصد بف .تعريف واحد للذكاء الاصطناعي

استنتاج المعلومات والاحتفال بها كمعرفة وتطبيقها في اتخاذ القرارات ويتم ذلك في 

أجهزة الكمبيوتر عن طريق تحليل كميات كبيرة من البيانات باستخدام ادحصائيات 

 تعريف يمكن(.      ,IAASBالأنماط وىجراء التنبؤات" )المتقدمة للعثور على 

 نربطها التي الولائف المعرفية أداء على الآلة قدرة بأنر" (AI) الاصطناعي الذكاء

المشكلات( واداء المهام  وحل والتعلم اددراك والاستدلال )مثل البشرية بالعقول

 ,McKinsey) القيادة الذاتية"الجسدية باستخدام الولائف المعرفية مثل الروبوتات، 

    , p. ).  الذكاء الاصطناعي هو "أجهزة وبرامج قادرة على التصرف مثل العقل

البشري: التعلم، التفكير، التكيف، التحليل، اتخاذ القرارات، وأداء المهام المعقدة 
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يتم تعربف الذكاء الاصطناعي على نطاك  .(     ,IIA)والقائمة على الأحكام" 

بأنر "برنامج كمبيوتر أو تطبيق برمجي يمكنر تقليد أو محاكاة السلوك البشري". واسع 

(Ng& Alarcon,     ).  يمكن تصنيف الذكاء الاصطناعي بناء  على طريقة عملر

(. الذكاء المساعد يساعد      ,PWCذاتي/مستقل( ) -معزز -الي ذكاء )مساعد

ام بشكل أسرع أو أفضل وتكون هذه الذكاء الاصطناعي البشر على القيام بنفس المه

الذكاء المعزز في و ؛المهام عادة  "ضيقة " النطاك، فيتم اتخاذ القرار بواسطة البشر.

يؤدي الذكاء الاصطناعي ىجراءات عامة لمساعدة البشر حيث "يتعلم" البشر والآلات 

ا، فيتم اتخاذ القرار من   ؛ هماكلامن بعضهم البع  ويزيدون من كفاءة ما يفعلونر مع 

بينما في الذكاء الذاتي يعمل الذكاء الاصطناعي بتدخل بشري أقل بكثير )أي السيارات 

ذاتية القيادة بالكامل(، يعمل في بيئات معقدة ومفتوحة مع مستوي عالي من 

 من خلال الذكاء الاصطناعي.يتم اتخاذ القرار  الاستقلالية،

( تطبيق برمجي يمكنر تقليد AIمما سبق تخلا الباحثة ان الذكاء الاصطناعي )

داء أهداف ومهام محددة، قادر علي التعلم م  ن التج  ار  أو محاكاة السلوك البشري لأ

الس  ابقة، التحليل، اتخاذ القرارات، وأداء المهام المعقدة والقائمة على الأحكام، كما 

ا مثل التخطيط واددراك وفهم اللغة، م  ا يجعل  ر قادر  علي تقديم تنبؤات يتضمن مهام 

 أو توصيات أو قرارات بناء  على المعلومات المقدمة لتحقيق أهداف ادنسان.

  التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي ثالثاا:

تتطلب تحليلات البيانات الضخمة خوارزميات متطورة تعتمد على تقنيات الذكاء 

للكشف عن و ،علي بدقة وىنتاجية عاليةالاصطناعي لمعالجة البيانات في الوقت الف

يتم تعريف ف. الانماط والعلاقات داخل البيانات الضخمة التي قد تفيد عملية اتخاذ القرار

عملية فحا وتنظيف وتحويل ونمذجة "( بأنها BDAتحليلات البيانات الضخمة )

واقترح  البيانات الضخمة لاكتشاف وتوصيل المعلومات والأنماط المفيدة،

(.     ,Cao et alالاستنتاجات، ودعم اتخاذ القرارات" )
 

التحليلات الي  وتنقسم

 .(     ,Sivarajah, et al)والتشخيصية وادرشادية  والتنبؤيةالوصفية التحليلات 
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 باستخدام الذكاء الاصطناعي(BDA)  طرق تحليلات البيانات الضخمة .2

مجال فرعي من "الذكاء الاصطناعي" يسمح لأجهزة  (:MLتعلم الالة ).2.2

الكمبيوتر بالتعلم بشكل مستقل من البيانات والمعلومات بناء  على البيانات التجريبية 

(Bhatnagar,     , p.     يعمل على أتمتة بناء النماذج التحليلية لتحليل )

. تتم برمجة الالة (     ,.Zaripova et alالبيانات لفهم الأنماط وىجراء التنبؤات)

لاستخدام نهج تكراري للتعلم من البيانات التي تم تحليلها، ومع تعرض الالة لكمية 

أكبر من البيانات، يتم التعرف على أنماط أكثر قوة، وبالتالي تحسين عملية تحليل 

 .عمل تنبؤات دقيقة، من خلال "التعلم" من بيانات المثال أو التجربة السابقةل البيانات

من خلال تحويل البيانات  المعرفة واتخاذ قرارات ذكية اكتشافهو  (ML)من فالهدف

 Mahanty) أو شرح بيانات مير مرئية المرصودة ىلى نموذج يمكن استخدامر للتنبؤ

& Mahanti,     ).  ،مثل التعرف على الأنماط في الصور ومقاطع الفيديو

تنقسم  .ةالتنبؤ بالسلوكيات الاحتياليوتصنيف رسائل البريد ادلكتروني العشوائية، و

 supervisedالتعلم الخاضع للإشراف  خوارزميات تعلم الالة الي اربع فئات

learning ريب يتم فيها تعليم خوارزمية الكمبيوتر بمجموعة أولية من بيانات التد

 unsupervisedالتعلم مير الخاضع للإشراف يف بينماالمصنفة من قبل البشر 

learning   تتعلم فيها خوارزمية الكمبيوتر من بيانات اددخال مير المصنفة فقط

)والمخرجات مير المعروفة( لتحليل مجموعات البيانات مير المصنفة فهي قادرة 

فهي عملية تعتمد  دون الحاجة ىلى التدخل البشريعلى اكتشاف الأنماط الخفية فيها 

 Semi-supervised learningتعلم شبر الخاضع للإشراف ال وفي ؛على البيانات

هو مزيج من التعلم الخاضع للإشراف ومير الخاضع للإشراف فهي نماذج مبنية 

باستخدام كل من البيانات المصنفة ومير المصنفة أثناء عملية التدريب. فالهدف 

النهائي هو توفير نتيجة أفضل للتنبؤ. تتضمن بع  مجالات التطبيق الترجمة الآلية 

 Reinforcementالتعلم المعزز و ؛( -  .Sarker,     , PP)يال واكتشاف الاحت

Learning  نموذج لتعلم الالة يتعلم تحت ىشرافر الخات دون الحاجة ىلى مجموعات
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بيانات مدربة بإستخدام التجربة والخطأ، يضبط نفسر باستمرار للحصول على 

 .(     ,IOSCO)مخرجات أفضل في المرة القادمة 

 : Deep learning (DL) التعلم العميق .2.0

عبارة عن تقنية ذكاء اصطناعي تستخدم شبكة عصبية هرمية عميقة لتحليل البيانات 

(. يمكنها معالجة وتحليل      ,Mpofuفهي أداة قوية لتحليل البيانات الضخمة )

البيانات المعقدة ومير المنظمة مثل الصور والصوت والنا دون تدخل بشري مثل 

ادلكتروني ومنشورات وسائل التواصل الاجتماعي والملفات الصوتية رسائل البريد 

( المركبات ذاتية DLتتضمن التطبيقات الحالية ل  ) (.     ,.Issa et alللمكالمات )

القيادة التي تتباطأ مع اقترابها من ممر المشاة، وآلات الصراف الآلي التي ترف  

 (.   .Ng & Alarcon,     , Pالأوراك النقدية المزيفة )

 :Natural Language Processing( NLP) معالجة اللغة الطبيعية .1.2

تم يهي مجالا فرعي ا من الذكاء الاصطناعي لمعالجة وتحليل كميات كبيرة من البيانات 

التقاطها عن طريقة كتابة البشر أو تحدثهم، تسُتخدم في شكل تصحيح تلقائي على 

تستخدم و وروبوتات الدردشة ومحركات البحث الهواتف، والمراجعة ادملائية،

 (.  CPA Canada& AICPA,     .pللتسويق ودعم العملاء )

 : Computer Vision (CVالرؤية الحاسوبية ) .1.1

مجالا فرعي ا من الذكاء الاصطناعي يدر  أجهزة الكمبيوتر على تفسير وفهم العالم 

من الكاميرات ومقاطع  المرئي واستخلات معلومات ذات مغزإ من الصور الرقمية

الفيديو والمدخلات المرئية الأخرإ. فيمكن للآلات تحديد وتصنيف الكائنات أو 

(. تتمثل  .PwC,     , pالبيانات ضمن تنسيق مير منظم)صور( بدقة أكبر )

 في السيارات ذاتية القيادة والطائرات المسيرة. (CVل )التطبيقات الحالية 

لتطبيق الذكاء الاصطناعي في تحليل البيانات  الأدوات والبرامج المستخدمة .0

 الضخمة:

تحليل المعالجة والالأجهزة والبرمجيات المتقدمة الأدوات والأطر اللازمة لكفاءة وفر ت

 مايلي: هااشهر .(     ,.Zaripova et al) الذكاء الاصطناعيب
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- Hadoop : )مكتوبة بلغة ىطار عمل برمجي مفتوح المصدر )مجانيJava 

 للتعاملفي نظام موزع  مير المهيكلة معالجة وتخزين كميات هائلة من البياناتل

  (  .Manyika, et al,     , p) مير المهيكلة البيانات من الهائلة التدفقات مع

- Apache Sparkومكونات  : يعد ىطارا عاما لمعالجة البيانات يمتلك مكتبات

 .(    .Bhatnagar,     , p)على البيانات الضخمة MLلتعلم الآلة لتطبيق 

- SqlStream.توفر تحليلات مباشرة في الوقت الفعلي للبيانات الضخمة : 

تتمتع البيانات الضخمة والذكاء الاصطناعي بعلاقة تآزرية، يكملان بعضهما   

البع  بشكل فعال، يحتاج الذكاء الاصطناعي ىلى كميات هائلة من البيانات للتعلم 

وتعزيز عمليات الحكم وصنع القرار؛ كما ان البيانات الضخمة تستخدم الذكاء 

تتميز (.     .Krishna et al.,     , pالاصطناعي لتحسين تحليلات البيانات)

نماذج تعلم الآلة وتقنيات التعلم العميق بالمهارة في التعامل مع هياكل البيانات المعقدة، 

بدءا  من معالجة البيانات المنظمة وحتى تفسير البيانات مير المنظمة مثل الصور 

في  واللغة الطبيعية مما يوفر رؤإ دقيقة لم يكن من الممكن الوصول ىليها

فعالية وكفاءة تعلم الآلة على طبيعة تعتمد و (.     ,.Zaripova et alالسابق)

وخصائا البيانات وأداء خوارزميات التعلم فإذا كانت البيانات مير ملائمة أو مير 

 ,IAASB)كافية للتدريب، فقد تصبح نماذج تعلم الآلة عديمة الفائدة أو ستنتج دقة أقل 

، كما ان اختيار خوارزمية التعلم المناسبة قد تختلف حسب خصائا البيانات (.    

فاختيار خوارزمية تعلم خاطئة ستؤدي ىلى ىنتاج نتائج مير متوقعة قد تؤدي ىلى فقدان 

، فالنجاح النهائي للحل القائم على تعلم الآلة والتطبيقات المقابلة فعالية النموذج ودقتر

 (.      ,Sarkerهما دون الاخر)يعتمد بشكل أساسي على كلا

تخلا الباحثة مما سبق الي قدرة فروع الذكاء الاصطناعي علي التعامل مع   

البيانات الضخمة المتنوعة سواء المنظمة او مير المنظمة عند المعالجة او التحليل، 

يتم معالجة وتحليل تلك البيانات وتحويلها ىلى عندما البيانات الضخمة تظهر قيمة 

 لومات مفيدة من خلال أدوات تحليل البيانات المدعومة بأنظمة الذكاء الاصطناعيمع

التي تعد بتحليل أسرع وأرخا وأكثر دقة للبيانات الضخمة، كما ان الذكاء 
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تدريب خوارزميات التعلم، فالكمية لالاصطناعي يحتاج الي مجموعات بيانات كبيرة 

  الهائلة من البيانات عالية الجودة تسمح بتحسينها. 

 التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي مزايا .2

القدرة علي ىتخاذ القرارات من خلال الكشف عن العلاقات والاتجاهات داخل  .2.2

  .كتشافها يدوياالبيانات الضخمة التي سيكون من المستحيل على البشر ا

الكفاءة والسرعة في معالجة وتحليل كميات كبيرة من البيانات، مما يوفر رؤإ  .2

 .(     ,.Zaripova et al) في جزء صغير من الوقت

أتمتة مهام تحليل البيانات الروتينية وكثيفة العمالة مما يخف  من احتمالية   .2.0

حدوث خطأ بشري فيمكن برمجة مهام فرز البيانات، والتعرف على الأنماط، مما 

 يحرر المحللين البشريين للتركيز على الجوانب الأكثر تعقيدا  لتفسير البيانات.

شاف الاتجاهات والأنماط المعقدة تحسين كفاءة ودقة التنبؤات من خلال اكت  .2.2

داخل البيانات؛ ومعالجة كميات كبيرة من البيانات، بما في ذلك البيانات مير 

  (.  .Fedyk et al.,     , pالمهيكلة مثل النصوت والصور)

اكتشاف ومنع الاحتيال من خلال تحليل كميات كبيرة من البيانات وتحديد  .2.0

 ,Ahmadiوتحليل أنشطة المعاملات في الوقت الفعلي)مراقبة و الأنماط والسلوكيات،

    , p.    .) 

 :الذكاء الاصطناعيالبيانات الضخمة و بين تكاملتحديات ال .0

على جمع ما الذكاء الاصطناعي وتعلم الألة  يعتمد أداء :جودة وكمية البيانات .0.2

 . فإذا كانت بيانات(  .IIA,     , p)مرتفعة ذات جودة يكفي من البيانات 

التدريب تحتوي على أخطاء أو معلومات مير ذات صلة)ضجيج( قد يطور نظام 

الذكاء الاصطناعي أنماطا  مير دقيقة أو منحرفة، مما يؤدي ىلى تحليلات وتنبؤات 

 . (  .Zaripova et al.,     , p) خاطئة

قد تنتج نماذج الذكاء الاصطناعي نتائج تمييزية والذي  خطر التحيز والتمييز: .0.0

عندما تعكس الخوارزمية التحيز الضمني للأفراد الذين قاموا بكتابتها أو  يحدث

 (  -  .Ng& Alarcon,     , p)البيانات التي دربتها
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الافتقار ىلى الشفافية وىمكانية التفسير في بع  : الشفافية وقابلية التفسير .0.2

كيفية نهج "الصندوك الأسود" فيجعل من الصعب شرح  نماذج الذكاء الاصطناعي

 (  .Ng& Alarcon,     , pوصول النظام ىلى نتيجة أو تنبؤ معين. )

من الأطراف لاستعانة بمصادر خارجية ان ا مخاطر الأمن والخصوصية: .0.0

قد يثير مخاوف بشأن خصوصية البيانات والأمن السيبراني والمخاطر  الثالثة

وتعد  (  .IIA,     , Pالتشغيلية، والوصول مير المصرح بر ىلى البيانات)

Blockchain  تقنية مستقبلية واعدة ددارة أمن البيانات الضخمة تحفظ البيانات في

 (.        ,leeشكل مشفر بدلا  من تنسيقها الأصلي )

: انعكاسات تكامل البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي الثالثالمحور 

 جودة المراجعة

المراجعة بشكل كبير ومتسارع، ومن الأهمية تعمل التكنولوجيا على تغيير بيئة 

  الاستخدام الفعال للتكنولوجيا من قبل المراجعين مع الالتزام بمعايير المراجعة الدولية

( ىرشادات عامة لمساعدة المراجعين علي تنفيذ GAASفتمثل معايير المراجعة)

 ر(.مسئولياتهم، وتنقسم الي )المعايير العامة، العمل الميداني، التقري

يمكن استخدام الذكاء الاصطناعي ليحل محل البشر في أداء المهام : المعايير العامة

الروتينية والمتكررة وأن يساعد المراجعين على تحديد الأنماط مير العادية والحالات 

الشاذة في السجلات المحاسبية، مما يمكن من تقليل أخطاء المراجعة وزيادة جودة 

الطبيعية،  الاصطناعي مثل معالجة اللغةالذكاء ف(.      ,Law & Shen)المراجعة

جميع مراحل المراجعة على سبيل المثال أتمتة يمكنر الآلة، ورؤية الكمبيوتر، وتعلم 

يمكن للطائرات بدون طيار دعم المراجعين في أداء مهام مثل الجرد المادي، ويمكن 

الكشف عن الحالات ل أتمتة المهام الأكثر تعقيدا  مث (ML)تعلم الآلة  لخوارزميات

يمكنها قراءة جميع عقود التأجير وتسليط الضوء الشاذة والاحتيال المحاسبي حيث 

علي الحالات الشاذة والمخاطر المحتملة ويقوم المراجع بالتركيز فقط علي المعلومات 

نب المهام التي تج خلال من الأكثر صلة مما يؤدي الي تحسين جودة المراجعة

تستغرك وقتا طويلا وىجراء عمليات المراجعة بشكل أكثر كفاءة وفعالية، وبالتالي 
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تقليل الأخطاء البشرية، والتركيز على الأنشطة التي تتطلب حكما  مهنيا  في مجالات 

الا انر يمكن للمراجعين ىدخال  (  .Vitali & Giuliani,     , p).مثل ادهلاك

يتمكن المراجعين  أعمال المراجعة الخاصة بهم عن مير قصد، فإذا لم التحيز الآلي في

من فهم الخوارزميات الأساسية وتصحيح انحياز الآلة على الفور، فاستبدال المزيد من 

في النهاية ىلى انخفاض جودة المراجعة  المراجعين بالذكاء الاصطناعي قد يؤدي

(Law & Shen,      .) من اعتماد المراجع علي الذكاء كما هناك مخاوف

ضر بجودة ي مماالاصطناعي بشكل مفرط بدلا من أحكامهم وممارسة الشك المهني 

ينتهي الأمر بالمراجعين ىلى فقدان  وقد ،المراجعة وكفاءة المراجع وتطويره المهني

سيحتاج  .(     ,McGregor & Carpenter,     , Mpofu)مهاراتهم 

لكفاءات في مجال تكنولوجيا المعلومات التي تسمح لهم بفهم المراجعين ىلى تطوير ا

 ،أنظمة المعلومات والتفاعل معها، فيصبح الحد الأدنى من فهم البرمجة أمرا  أساسيا  

ولتحليل كميات هائلة من البيانات لن يكون من الكافي الاستفادة من أدوات مثل برنامج 

Excel(cpacanada,     , pp.  -  ) . 

يوفر استخدام التكنولوجيا وتحليلات البيانات في بيئة البيانات : الميدانيالعمل 

متزايدة التعقيد والكبيرة الحجم فرصا  للمراجع للحصول على فهم أكثر فعالية وقوة 

للكيان وبيئتر مما يعزز جودة المراجعة وتقييم المخاطر والاستجابة لها من قبل 

ان استخدام   (    .Mpofu,     , p)فقد اشار (     ,IAASB).المراجع

في المراجعة  البيانات تقنيات الذكاء الاصطناعي مثل البيانات الضخمة وتحليلات

بدلا  من أخذ العينات وبالتالي فهم أفضل  %    يمكن من اختبار المعاملات بنسبة

لبيئة العميل وعملياتر من خلال تقييم مصادر متعددة. كما ان الاختبار المستمر 

والشامل لتفاصيل الأرصدة يقلل من احتمالية مرور سجل مير طبيعي دون أن يتم 

 .McGregor & Carpenter,     , p) اكتشافر وبالتالي تخفي  خطر المراجعة

في كميات هائلة من البيانات بما . فيمكن باستخدام تعلم الآلة التعرف على الأنماط (  

في ذلك البيانات مير المنظمة مثل رسائل البريد ادلكتروني والعقود والفواتير 

وهذا يمكنّ المراجعين من كفاية  .( IAASB,     , p) لتقييم المخاطروالصور 



 

 انعكاسات التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي جودة المراجعة  
 نسمة ابراهيم الدسوقي غريب عسكر 

 

 0202يناير  -العدد الاول                         المجلد السادس عشر                                                    
   0822 

 

  

ها لتحديد مؤشرات المخاطر أو الأخطاء التي لم والتي يمكن استخدام أدلة المراجعة،

 & McGregorيكن من الممكن اكتشافها في السابق عند فحا البيانات المالية فقط )

Carpenter,     , p.   ; Huang et al.,     , p.     .) البيانات ان

الضخمة كأدلة مراجعة تعتبر موثوقة حيث يتم الحصول عليها من مصادر خارجية 

يتم جمعها من قبل المراجعين مباشرة ومن الصعب تغييرها، الا انها ليست خالية من و

 الضوضاء التي يمكن ان تؤدي الي نتائج ايجابية كاذبة مما يخف  موثوقية البيانات

ممارسة الشك المهني عند اتخاذ القرارات بناء  على نتائج  علي المراجع يجبوبالتالي 

 .(  .IAASB,     , p)د تكون النتائج مير دقيقة أدوات الذكاء الاصطناعي فق

 معايير التقرير:

يعد استخدام الذكاء الاصطناعي بالقدرة على مراجعة البيانات في الوقت الفعلي 

     وبدلا  من ىجراء اختبار دوري لتفاصيل عينة من المعاملات، يستطيع فحا 

يمكن للتحليلات والذكاء ف. (   .Issa et al.,     , p)من المجتمع بشكل مستمر 

الاصطناعي والروابط المباشرة مع أنظمة معاملات العملاء أن تسمح لعمليات 

المراجعة بأن تكون عملية مستمرة، بما يمكن من اكتشاف الأخطاء الجوهرية 

والمخالفات المالية في الوقت الفعلي عند حدوثها، مما يوفر ضمانا  في الوقت الفعلي 

بفضل ( 0229)أبو الفتوح،& المغازإ،  فقد اشار .(     ,Chu& Yong)تقريبا  

تعلم الآلة والبيانات الضخمة زادت القدرة علي جمع البيانات تلقائيا ومن ثم يمكن 

اتاحة المعلومات المالية في الوقت الحقيقي بدلا من التقارير الدورية مما يساهم في 

٪ من السكان لا تعني أن 222ة على اختبار الا ان القدرزيادة جودة المراجعة. 

 ,IAASB).من مستوي معقول من التأكيدالمراجع قادر على تقديم شيء أكثر من 

    , p.  )  رفع توقعات المستخدم ورفع مستوإ تعريف "الضمان مما يؤدي

فإذا كانت  .(     ,CPA Canada& AICPA)المعقول" ىلى الضمان الكامل

منخفضة ومير دقيقة تتأثر جودة الأدلة مما يؤثر على الرأي المعبر عنر جودة البيانات 

(Seethamraju & Hecimovic,     .) في لل الافتقار واجر المراجع وقد ي

تحدي ىثبات أن الأدلة المكتسبة كافية ىلى الشفافية في أدوات الذكاء الاصطناعي 
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ب الذكاء  الالمام للمراجعينفمن الضروري  ،((     ,FRCلتكوين رأير ومناسبة

فهم وتوثيق مخرجات أدوات الذكاء  حتي يمكن( XAIالاصطناعي القابل للتفسير)

 ,.C. Zhang et al).الاصطناعي المستخدمة في عمليات المراجعة بشكل أفضل

    )  

دعم يأن استخدام البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي مما سبق تري الباحثة 

حيث أداء عملية المراجعة بجودة مرتفعة من خلال تعزيز الامتثال لمعايير المراجعة، 

توفر القدرة علي جمع وتحليل كميات هائلة من البيانات المتنوعة والتحليلات في 

منشاة العميل وجمع مجتمع المراجعة بالكامل بما يمكن من فهم  ومراجعةالوقت الفعلي 

كما يمكن أتمتة المهام  ،لحالات الشاذة والمخاطر المحتملةوالكشف عن اادلة كافية 

، الا انر يتطلب عدم ادفراط في الثقة  تقليل أخطاء المراجعةو المتكررة وتوفير الوقت

في أدوات الذكاء الاصطناعي وممارسة الشك المهني واكتسا  المهارات والكفاءات 

 ونظم الذكاء ادصطناعي.الرقمية اللازمة للعمل في بيئة البيانات الضخمة 

 : الدراسة التحليلية وىختبار الفروضالرابعالمحور 

  :َفروض الدراسة الميدانية: اولا 

  :لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الضخمة الفرض الرئيسي

علي جودة المراجعة في ضوء الالتزام بمعايير ونظم الذكاء الاصطناعي علي 

         ، بيئة الأعمال المصرية( بالتطبيق في GAASالمتعارف عليها )المراجعة 

 ويتفرع من الفرض الرئيسي الاول الفروض الفرعية التالية:

لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الفرض الفرعي الأول:  -

  .الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي المعايير العامة

لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الفرض الفرعي الثاني:  -

  .الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي معايير العمل الميداني

لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الفرض الفرعي الثالث:  -

 الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي معايير التقرير 
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 العينة: حجم وتحديد الدراسة مجتمعياا: ثان 

اعضاء هيئة التدريس فى الجامعات المصرية ومراجعي يتكون مجتمع الدراسة من 

، ونظرا  لكبر حجم مجتمع الدراسة والمتخصصين فى تكنولوجيا المعلومات الحسابات

 أسلو  على الباحثة ىعتمدت جمع البيانات، وقدلتم الاعتماد على أسلو  العينات 

 من يمُكن وىستفسارات شكل عبارات في القائمة بإعداد الاستقصاء، وقامت قائمة

 فروضها. وىختبار الدراسة لتحقيق أهداف عليها الردود وتحليل دراسة خلالها

 قامت الباحثة باستخدام المعادلة التالية لتقدير حجم العينةولتحديد حجم العينة 

2 2

2 2

(1 ) 0.5(1 0.5)
385

0.05
1.96

p p
n

e
z

 
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 حيث أن:

(.2.22احتمال الاستجابة )  P 

% تقريبا.82القيمة الجدولية المقابلة لفترة ثقة   Z 

(.2.22نسبة الخطأ المسموح بر )  e 

 n حجم العينة 

 ىستمارة 002بتوزيع  قامت الباحثةومفردة،  281وبالتالى فإن اقل حجم عينة هو 

 مدإ لتحديد حده على ىستمارة كل الواردة ادستمارات فحا الدراسة، وتم عينة على

 وبلغت صالحة، الغير ادستمارات ىستبعاد وتم للتحليل ادحصائي، وصلاحيتها صدقها

 ادستمارات من %(82.0بنسبة ) أي إستمارة 122 للتحليل الصالحة الإستمارات

 كما هو موضح بالجدول التالي: ، ىستقصاء ىستمارة 002وعددها  الموزعة

 (: الإستمارات التي اجري عليها التحليل1جدول رقم )

 فئات الدراسة
الإستمارات 

 الموزعة

 الإستمارت الصحيحة المستبعدة الإستمارات الواردة الإستمارات

 النسبة العدد النسبة العدد النسبة العدد

 %82.82 202 %2.20 8 %20.22 208 022 اعضاء هيئة التدريس

 %82.00 202 %0.22 2 %22.22 222 022 مراجعي الحسابات

متخصصي تكنولوجيا 

 المعلومات
222 229 29.22% 0 2.28% 220 82.22% 

 %82.00 022 %0.22 02 %22.22 002 222 الإجمالي

 على الدراسات السابقة. بالإعتماد الباحثة إعداد من :المصدر
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 -اختبار صلاحية واعتمادية أداة الدراسة:ثالثا: 

 درجة تحديدل Cronbach's alphaمعامل الفا كرونباخ  باستخدام الباحثة قامت -

عينة الدراسة  استجابات قياس في المستخدمة الأداة على ادعتماد ومدي صلاحية

 من أكبر كرونباخ ألفا معامل أنيتبين من الجدول حيث محاور الدراسة، وقياس ثبات 

 ككل للمقياس كرونباخ ألفا معامل ان الى بالاضافة ،لجميع محاور الدراسة % 22

 قياس في عليها ادعتماد يمُكن ذلك %(، وعلى2.229) بلغ حيث ، %22 من أكبر

 :وكانت النتائج كما في الجدول التالي، الدراسة محاور

 معاملات ألفا كرونباخ لعبارات محاور الدراسة. (:0جدول رقم )

 الدراســـة أبعــــــــــــاد
 عدد

 العبارات

 ألفا معامل

 كرونباخ

 الاولالمحور 

انعكاس التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي جودة المراجعة في ضوء 

 معايير المراجعة المتعارف عليها

   .    

 البعد الاول
انعكاس التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي المعايير 

 العامة
   .    

 البعد الثاني
انعكاس التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي معايير العمل 

 الميداني
   .    

 البعد الثالث
انعكاس التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي معايير 

 التقرير
   .    

    .    ككل المقياس

 .SPSS للبيانات الإحصائى التحليل برنامجنتائج  على بالإعتماد الباحثة إعداد من المصدر:

 ::اختبار الانحداررابعاا 

اختبار الفرض الرئيسي "لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات 

علي جودة المراجعة في ضوء الالتزام بمعايير الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي 

بيئة الأعمال المصرية ". بإستخدام ( بالتطبيق في GAASعليها )المراجعة المتعارف 

 وكانت النتائج التالية: تحليل الانحدار البسيط
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(: تحليل نموذج انحدار التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي على 2جدول رقم )

 جودة المراجعة.

 المتغير

 

المعلمات 

 المقدرة

i 

 الخطأ 

 المعيارى

S.E. 

T-test F-test  معامل

 التحديد

R  

 .Sig القيمة .Sig القيمة

التكامل بين البيانات الضخمة 

 ونظم الذكاء الاصطناعي

.    .            .              .    .    

 .SPSS للبيانات الإحصائى التحليل برنامجنتائج  على بالإعتماد الباحثة إعداد من المصدر:

 يتضح من الجدول السابق ما يلي:

اقل من  مستوإ المعنوية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي -

جودة ( وهذا يدل على ان هذا المتغير معنوي ولر تأثير ذو دلالة احصائية على 2.22)

لاختبار معنوية جودة توفيق نموذج ( F-testأكدت ىحصاءات ىختبار )، كما المراجعة

( اإ أن النموذج 2.22الانحدار ككل والتي جاءت دالة ىحصائيا  عند مستوإ معنوية )

 الخات بالتقدير معنوي وذو جودة عالية.

اشارة معامل الانحدار جاءت موجبة، مما يعنى ان العلاقة ايجابية بين التكامل بين  -

قيمة الخطأ المعيارإ جودة المراجعة، واعي والبيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطن

 مما يدل على انخفاض التباين بالنسبة لهذا النموذج.%( 22جاءت اقل من )

Rمعامل التحديد )يلاحظ أن قيمة  -
 

المتغير المستقل:  ( اإ أن2.882بلغت ) (

( من التغير 88.2يفسر)% التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي

، وباقي النسبة ترجع ىلى الخطأ العشوائي أو جودة المراجعةالكلي في المتغير التابع: 

 ربما ترجع لعدم ىدراج متغيرات أخرإ كان من المفروض ىدراجها ضمن النموذج .

تأثير  ان هناكأإ  ،نرفض الفرض ونقبل الفرض البديل بناءاا على النتائج السابقة

دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي  معنوي ذو

( GAASعلي جودة المراجعة في ضوء الالتزام بمعايير المراجعة المتعارف عليها )

 .بيئة الأعمال المصريةبالتطبيق في  
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لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل " الاول الفرعياختبار الفرض فيما يخا 

بيئة بالتطبيق في  بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي المعايير العامة 

 كانت النتائج التالية: تحليل الانحدار البسيط، بإستخدام  الأعمال المصرية"

بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي على (: تحليل نموذج انحدار التكامل 1جدول رقم )

 .المعايير العامة
المعلمات  المتغير

 المقدرة

i 

 الخطأ 

 المعيارى

S.E. 

T-test F-test  معامل

 التحديد

R  

 .Sig القيمة .Sig القيمة

التكامل بين البيانات الضخمة 

 ونظم الذكاء الاصطناعي

.    .            .              .    .    

 .SPSS للبيانات الإحصائى التحليل برنامجنتائج  على بالإعتماد الباحثة إعداد من المصدر:

 يتضح من الجدول السابق ما يلي:

مستوإ المعنوية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي اقل من  -

معنوي ولر تأثير ذو دلالة احصائية على ( وهذا يدل على ان هذا المتغير 2.22)

( لاختبار معنوية جودة توفيق F-testالمعايير العامة، كما أكدت ىحصاءات ىختبار )

( اإ أن 2.22نموذج الانحدار ككل والتي جاءت دالة ىحصائيا  عند مستوإ معنوية )

 النموذج الخات بالتقدير معنوي وذو جودة عالية.

ت موجبة، مما يعنى ان العلاقة ايجابية بين التكامل بين اشارة معامل الانحدار جاء -

قيمة الخطأ المعيارإ ، والبيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي والمعايير العامة

 %( مما يدل على انخفاض التباين بالنسبة لهذا النموذج.22جاءت اقل من )

Rمعامل التحديد )يلاحظ أن قيمة  -
 

المتغير المستقل:  ( اإ أن2.899بلغت ) (

( من التغير 89.9يفسر)% التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي

الكلي في المتغير التابع: المعايير العامة، وباقي النسبة ترجع ىلى الخطأ العشوائي أو 

 ربما ترجع لعدم ىدراج متغيرات أخرإ كان من المفروض ىدراجها ضمن النموذج .
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أإ ان هناك تأثير  ،نرفض الفرض ونقبل الفرض البديل نتائج السابقةبناءاا على ال -

معنوي ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي 

 المعايير العامة بالتطبيق في  بيئة الأعمال المصرية.

 : الفرض الفرعي الثاني فيما يخص اختبار

لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء 

 بيئة الأعمال المصرية .بالتطبيق في  الاصطناعي علي معايير العمل الميداني 

 وحصلت على النتائج التالية: تحليل الانحدار البسيطىستخدام  تملدراسة هذا الفرض 

تحليل نموذج انحدار التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي على  (:5جدول رقم )

 معايير العمل الميداني

المعلمات  المتغير

 المقدرة

i 

الخطأ  

 المعيارى

S.E. 

T-test F-test  معامل

 التحديد

R  

 .Sig القيمة .Sig القيمة

ونظم التكامل بين البيانات الضخمة 

 الذكاء الاصطناعي

.    .            .              .    .    

 .SPSS للبيانات الإحصائى التحليل برنامجنتائج  على بالإعتماد الباحثة إعداد من المصدر:

 يتضح من الجدول السابق ما يلي:

مستوإ المعنوية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي اقل من  -

( وهذا يدل على ان هذا المتغير معنوي ولر تأثير ذو دلالة احصائية على 2.22)

( لاختبار معنوية جودة F-testمعايير العمل الميداني، كما أكدت ىحصاءات ىختبار )

( 2.22توفيق نموذج الانحدار ككل والتي جاءت دالة ىحصائيا  عند مستوإ معنوية )

 وذو جودة عالية. اإ أن النموذج الخات بالتقدير معنوي

اشارة معامل الانحدار جاءت موجبة، مما يعنى ان العلاقة ايجابية بين التكامل بين  -

قيمة الخطأ  ، والبيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي ومعايير العمل الميداني

 %( مما يدل على انخفاض التباين بالنسبة لهذا النموذج.22المعيارإ جاءت اقل من )
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Rمعامل التحديد )يلاحظ أن قيمة  -
 

المتغير المستقل:  اإ أن (2.882بلغت ) (

من التغير  (88.2يفسر)% التكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي

وباقي النسبة ترجع ىلى الخطأ  معايير العمل الميداني، الكلي في المتغير التابع:

ت أخرإ كان من المفروض ىدراجها العشوائي أو ربما ترجع لعدم ىدراج متغيرا

 ضمن النموذج .

تأثير أإ ان هناك  ،نرفض الفرض ونقبل الفرض البديل بناءاا على النتائج السابقة -

معنوي ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي 

 بيئة الأعمال المصرية.بالتطبيق في  معايير العمل الميداني 

لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل : "الفرض الفرعي الثالثاختبار فيما يخا 

بيئة بالتطبيق في  بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي معايير التقرير 

 كانت النتائج التالية: تحليل الانحدار البسيطبإستخدام  الأعمال المصرية:

(: تحليل نموذج انحدار التكامل بين البيانات الضدخمة ونظدم الدذكاء الاصدطناعي علدى 6جدول رقم )

 معايير التقرير.

المعلمات  المتغير

 المقدرة

i 

 الخطأ 

 المعيارى

S.E. 

T-test F-test  معامل

 التحديد

R
 

 

 .Sig القيمة .Sig القيمة

التكامل بين البيانات 

ونظم الذكاء الضخمة 

 الاصطناعي

.    .            .              .    .    

 .SPSS للبيانات الإحصائى التحليل برنامجنتائج  على بالإعتماد الباحثة إعداد من المصدر:

 يتضح من الجدول السابق ما يلي:

مستوإ المعنوية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي اقل من  -

( وهذا يدل على ان هذا المتغير معنوي ولر تأثير ذو دلالة احصائية على معايير 2.22)

( لاختبار معنوية جودة توفيق نموذج F-testالتقرير، كما أكدت ىحصاءات ىختبار )

( اإ أن النموذج 2.22الانحدار ككل والتي جاءت دالة ىحصائيا  عند مستوإ معنوية )

 دة عالية.الخات بالتقدير معنوي وذو جو
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اشارة معامل الانحدار جاءت موجبة، مما يعنى ان العلاقة ايجابية بين التكامل بين  -

قيمة الخطأ المعيارإ جاءت ، والبيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي ومعايير التقرير

 %( مما يدل على انخفاض التباين بالنسبة لهذا النموذج.22اقل من )

Rالتحديد )معامل يلاحظ أن قيمة  -
 

المتغير المستقل: التكامل  ( اإ أن2.892بلغت ) (

( من التغير الكلي في 89.2يفسر)% بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي

المتغير التابع: معايير التقرير، وباقي النسبة ترجع ىلى الخطأ العشوائي أو ربما ترجع لعدم 

 ها ضمن النموذج .ىدراج متغيرات أخرإ كان من المفروض ىدراج

تأثير أإ ان هناك  ،نرفض الفرض ونقبل الفرض البديل بناءاا على النتائج السابقة -

معنوي ذو دلالة ىحصائية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي 

 بيئة الأعمال المصرية.بالتطبيق في معايير التقرير 

لا يوجد تأثير ذو دلالة ىحصائية للتكامل نرفض الفرض انه  بناءاا على النتائج السابقة -

علي جودة المراجعة في ضوء بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي 

بيئة الأعمال المصرية ( بالتطبيق في GAASالالتزام بمعايير المراجعة المتعارف عليها )

 الي قبول الفرض البديل. مما يشير 

 والتوصيات:النتائج 

 اولاا: النتائج النظرية:

للتعلم وتعزيز عمليات الحكم  يحتاج الذكاء الاصطناعي ىلى كميات هائلة من البيانات -

معالجة الذكاء الاصطناعي لتحسين تستخدم وصنع القرار؛ كما ان البيانات الضخمة 

لتعامل مع اوذلك من خلال تعلم الالة والتعلم العميق التي يمكنها وتحليل البيانات 

الحجم والتنوع الهائل في البيانات الضخمة وهياكل البيانات المعقدة المنظمة ومير 

   . بكفاءة وسرعةالمنظمة مثل الصور واللغة الطبيعية 

الكشف عن العلاقات  ونماذج التعلم العميقخوارزميات الذكاء الاصطناعي  قدرة -

لاستخراج المعرفة بما يدعم عملية صنع  الضخمةداخل البيانات والاتجاهات المعقدة 
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، بينما تتمثل الحالات الشاذة بكفاءة ودقةوبما يمكن من التنبؤ واكتشاف  القرار،واتخاذ 

 .افتقار نظم الذكاء الاصطناعي الي الشفافية و، التحديات في جودة البيانات

والتعليم المطلوبة : يؤثر الذكاء الاصطناعي علي مجموعة المهارات المعايير العامة -

الخبرة الفنية لفهم خوارزميات تعلم  يتطلب من المراجعينفي ولائف المراجعين ف

الذكاء الاصطناعي في تعزيز الاستقلالية من خلال القدرة كما يؤثر  ،الآلة المستخدمة 

علي جمع المعلومات من القنوات المستقلة والمراجعة المستمرة مما يعزز موضوعية 

كما ذلك يتطلب عدم الاقراط في الثقة في نتائج ادوات الذكاء الاصطناعي. ومع الادلة 

تجنب المهام التي يمكن للذكاء الاصطناعي ان يحل بشكل فعال مشاكل التكرار و

وىجراء عمليات المراجعة يمكن من تقليل أخطاء المراجعة مما تستغرك وقتا طويلا 

طة التي تتطلب حكما  مهنيا  بما ينعكس بشكل أكثر كفاءة وفعالية، والتركيز على الأنش

 علي بذل العناية المهنية الواجبة.   

: يوفر الذكاء الاصطناعي القدرة علي فهم اعمال المنشأة معايير العمل الميداني -

والتخطيط المناسب من خلال القدرة علي فحا مجتمع المراجعة بالكامل بالاضافة 

من مصادر خارجية مختلفة وتحليلها مثل وسائل التواصل  الضخمة الي جمع البيانات

الاجتماعي ورسائل البريد الالكتروني لتحديد المخاطر المحتملة وتقييم الاستمرارية، 

بما يوفر ادلة مراجعة كافية وموثوقة، مع اهمية ىجراء تقييم نقدي لكل من جودة 

ة، وفهم ادوات الذكاء وموثوقية البيانات والمخرجات من استخدام التقنيات الآلي

 الاصطناعي المستخدمة سواء من قبل العميل او المراجع نفسر.  

يوفر الذكاء الاصطناعي القدرة علي التحقق من الالتزام بالمبادئ  :معايير التقرير -

مراجعة مجموعات جمع والمحاسبية وتقييم التقديرات المحاسبية المعقدة من خلال 

يمكن لأدوات الذكاء الاصطناعي تحليل البيانات المنظمة بيانات أكبر وأكثر تنوعا ، ف

 يوفرمما  أو مير المنظمة سواء محاضر مجلس الادارة او بيانات التواصل الاجتماعي

التأكيد على أهمية ممارسة الشك ادلة مراجعة كافية داعمة لابداء الراي الاجمالي مع 

 ا نظم الذكاء ادصطناعي. المهني عند ىصدار الأحكام حول المعلومات التي توفره
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 ثانياا: نتائج الدراسة الميدانية: -

وجود اثر معنوي ذو دلالة احصائية للتكامل بين البيانات توصلت الدراسة الي 

معايير العمل  –الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي علي كلا من )المعايير العامة 

الخطي البسيط ومن ثم وجود اثر معايير التقرير( باستخدام نموذج الانحدار  -الميداني

معنوي ذو دلالة احصائية للتكامل بين البيانات الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي 

 علي جودة عملية المراجعة.

 :توصيات الدراسةثالثاا: 

 في ضوء ما توصلت الير الدراسة من نتائج، توصي الدراسة بما يلي:

علي مكاتب المراجعة مواكبة التطورات التكنولوجية المتمثلة في البيانات يجب  -2

الضخمة ونظم الذكاء الاصطناعي والاستفادة منها لصالحهم وتطوير أدوات 

 وىجراءات المراجعة بما يتناسب معها. 

ومكاتب الجهات ذات الصلة مثل الجهاز المركزي للمحاسبات يجب علي   -0

تزويد المراجعين بالتدريب المتخصا والخبرة العملية، وتعزيز الحد المراجعة 

 .الأدنى من فهم البرمجة 

العمل علي مواكبة معايير المعنية يجب على واضعي المعايير والمنظمات المهنية   -2

بما يضمن ملاءمتها لأداء عمل المراجع في لل سواء المصرية أو الدولية المراجعة 

 .ونظم الذكاء الاصطناعيبيئة البيانات الضخمة 

 قائمة المراجع.

 ةعربيالمراجع الولاا: أ

 (. تأثير تكنولوجيا التحول0202ضيف، م لاك فاي ز، شحاتر، شحاتر السيد، ناثان، & دميانر. ) -2

كلية التجارة، جامعة  مجلة الاسکندرية للبحوث المحاسبية، الرقمى على جودة أعمال المراجعة.

‎.‎‎.022-022ت ت (،2(، ع)2ادسكندرية، م)

 Big (، "نموذج مقترح لاستخدام تحليلات البيانات الضخمة0229شحاتة، محمد موسى على، ) -0

Data  فااي تحسااين جااودة التقااارير الماليااة وانعکاساااتها علااى مؤشاارات تقياايم الأداء الاسااتراتيجي مااع

التجارة، جامعة طنطا، ، كلية مجلة التجارة والتمويلدراسة ميدانية ودليل تطبيقي بالبيئة المصرية"، 

 .082-022(، ت ت 0ع)
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